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1.� 서론

전 세계적으로 다양한 보건의료환경의 변화로

보건의료관리의 역량이 매우 중요해졌다. 이러

한 보건의료관리 환경이 의료와 IT의 융합에

의한 급속한 변화가 진행되고 있으며, 보건의료

데이터의 효과적인 활용을 위해 데이터 품질 관

리의 중요성이 보건의료산업 분야 전반에 확산

되고 있다. 이에 따라서 보건의료데이터를 수집

하고 관리하여 양질의 보건의료정보 생성 및 활

용을 위한 보건의료정보관리사 역할이 중요해지

고 있다[1].

보건의료정보관리사는 다양한 정보기술을 활

용하여 양질의 보건의료정보를 관리하고 이를

보험� 청구� 데이터베이스에서� Chat� GPT를� 이용한� 데이터� 분석을� 위

한� SQL� 실습� 모델� 연구

최준영*

원광보건대학교�의무행정과

A� Study� on� SQL� Practice� Model� for� Data� Analysis� Using� Chat�

GPT� in� Insurance� Claims� Databas

Joon-Young� Choi*

Dept.� of� Medical� Administration,� Wonkwang� Health� Science� University

요약 � � 본� 연구에서는� Chat� GPT와� SQL을� 활용하여� 보건의료정보� 관리� 능력을� 향상시킬� 수� 있는� 실습모델을�

연구하였다.� SQL� 활용을� 위해서� 학습자가� Chat� GPT를� 사용하여� 데이터베이스에� 쉽게� 접근하고� 데이터�

추출을� 위한� SQL� 작성을� 요청하였다.� 청구� 데이터베이스에서� 분석한� 내용은� 보험청구금액의� 합계,� 진료

항목별�보험� 청구금액,� 특정� 금액에�해당하는�청구내역,� 특정� 처방환자의�기타� 진단명,� 특정� 진단명의�검

사내역,� � 항목별� 합계금액을� 산출하였다.� Chat� GPT에서� 각� 주제별로� 작성된� SQL� 문장으로�실행한� 결과�

분석내용이� 동일한� 것을� 확인하였다.� 본� 연구에서� 진행한� 바와� 같이� ChatGPT를� 사용하는� 것은� 단순히�

업무를� 단순화하거나� 자동화하는� 것이� 아니라,� 데이터베이스� 관리� 및� 분석� 작업에서의� 정확성과� 효율성

을�높이는�보건의료데이터�관리의�역량을�향상시키는데�기여할�수� 있을것이라고�사료된다.

Abstract � � In� this� study,� a� practice� model� that� can� improve� healthcare� information� management�

ability� using� Chat� GPT� and� SQL� was� studied.� For� SQL� utilization,� learners� were� asked� to�

use� Chat� GPT� to� easily� access� the� database� and� write� SQL� for� data� extraction.� For� the�

contents� analyzed� in� the� claims� database,� the� sum� of� insurance� claim� amount,� insurance�

claim� amount� by� treatment� item,� claim� details� corresponding� to� a� specific� amount,� other�

diagnosis� names� of� specific� prescription� patients,� examination� details� of� specific� diagnosis�

names,� and� total� amount� by� item� were� calculated.� As� a� result� of� executing� SQL�

statements� written� for� each� subject� in� Chat� GPT,� it� was� confirmed� that� the� analysis�

contents� were� the� same.� It� is� believed� that� the� use� of� ChatGPT� as� progressed� in� this�

study� will� contribute� to� improving� the� ability� of� healthcare� data� management� to� increase�

accuracy� and� efficiency� in� database� management� and� analysis� work,� rather� than� simply�

simplifying� or� automating� tasks.

Key� Words � � SQL� practice,� Chat� GPT,� Data� Management,� Data� Analysis

본�논문은� 2023년도�원광보건대학교�교내연구비�지원에�의해서�수행되었음.

*Corresponding� Author� :� Joon-Young� Choi� (Wonkwang� Health� Science� University)
E-mail:� lemondate@naver.com

Received� June� 09,� 2023� � � � � Revised� June� 23,� 2023� � � � � Accepted� July� 07,� 2023



JHCLS,� Vol.11,� No.1,� July.� 2023

- 12 -

제공함으로써 양질의 의료를 가능하도록 지원하

는 역할을 수행한다. 보건의료정보관리사의 역

할은 전자의무기록이 등장하면서 방대한 데이터

가 생성되고 저장됨으로써 종이 의무기록 관리

에서 정보기술을 이용한 보건의료정보관리의 역

할로 변화되었다[2]. 이에 따라서 보건의료정보

관리사는 전자의무기록 및 병원정보시스템의 운

영 및 활용을 통하여 의료기관, 환자, 의료인 및

보험자 단체 등에 다양한 정보를 생성하여 제공

하는 것이다[3].

보건의료기관에서 생성되는 다양한 보건의료정

보를 활용하기 위해서는 데이터 및 정보의 질적

수준을 유지하고 관리하기 위해서 보건의료정보

관리사의 데이터 및 정보관리의 실무 능력이 필

요하다[4]. 의료 전문분야에서 데이터의 품질 수

준이 낮고 신뢰성이 떨어지게 되면 환자 안전과

의료의 질 등에 부정적인 영향을 미치기 때문에

보건의료데이터의 품질을 관리할 수 있는 데이

터 관리 능력이 필요하다[5].

데이터 관리는 정보시스템에 구축되어 있는

데이터베이스에서 필요한 데이터를 검색하고 추

출하는 단계부터 데이터를 분석하는 전문가 단

계까지 진행할 수 있다. 이와 같이 데이터베이

스에서 데이터를 분석하기 위해서 가장 중요한

기술은 SQL 쿼리 작성이다[6]. 하지만 데이터베

이스와 데이터 발생의 알고리즘을 이해하지 못

하고 단순히 SQL 문법만을 익혀서 SQL 문장

을 작성하여 데이터를 분석하기는 쉽지 않다.

이러한 작업을 수행하기 위해 인공지능 Chat

GPT를 이용하면 더욱 효율적이고 좀 더 정확

한 결과를 얻을 수 있을 것이다. Chat GPT를

이용하기 위해서는 먼저 얻고자 하는 결과가 나

올 수 있도록 문제와 질의를 명확하게 정의해야

한다. 정의된 문제와 질의를 Chat GPT에 요청

하고 생성된 SQL 문장을 검토하고 수정해서 실

행하여 결과를 확인한다. 또한 데이터베이스의

성능 향상을 위해 인덱스 관리와 지속적인 모니

터링 및 튜닝방법을 Chat GPT에 요청하여 도

움을 받을 수 있기 때문에 전체적인 작업 효율

향상을 기대할 수 있을 것이다[7]. Chat GPT에

서 SQL 생성을 위한 정보를 요청하면 [Fig. 1]

과 같은 답변을 확인할 수 있다.

이러한 Chat GPT가 등장하면서 4차 산업혁

명시대의 교육환경의 근본적인 변화를 요구하고

있다. 기존의 교육 방법은 지식을 전달하고 주

입시키는 교사 중심의 수업이 대부분이었으나

[Fig.� 1]� Required� information� to� write� SQL� statement� in�

Chat� GPT

[그림� 1]� Chat� GPT에서� SQL� 생성을� 위한� 정보� 요청

Chat GPT의 인공지능 기술은 개인화 학습이

가능하여 학생을 중심으로 하는 학습 방법이 필

요하기 때문에 학생들에게 맞는 맞춤형 학습내

용이 필요하다[8]. 또한 4차 산업혁명 시대에서

는 새로운 기술들이 계속해서 등장하기 때문에

학생들이 새로운 기술을 습득하고 사용할 수 있

는 역량을 높여야한다. 새로운 기술을 적용할수

록 다양한 문제들이 발생할 수 있기 때문에 학

생들은 이러한 문제를 해결할 수 있는 문제 해

결능력을 향상시켜야 한다[9].

� 1.1� Chat� GPT의� 특징

Chat GPT는 미국의 Open AI라는 회사가

2022년 12월에 공개한 인공지능으로, 사용자의

질문에 대한 적절한 답을 인공지능이 언어 데이

터 분석을 바탕으로 사람과 대화하듯 답장을 전

달해주는 시스템이며, 언어 영역을 확장한 대화
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형 검색 엔진이라고 볼 수 있다. Chat GPT가

사람과 대화하듯 답장을 전달해줄 수 있는 이유

는 GPT-3.5라는 언어 기술을 사용하고 GPT는

어떤 텍스트가 주어졌을 때 다음 텍스트가 무엇

인지 예측하며 글을 만드는 모델이기 때문이다.

이러한 기능으로 챗 GPT의 상세한 답변과 대

화의 맥락을 정확하게 파악하여 잘못된 것을 지

적해주는 역할을 한다[10]. Chat GPT는 대화가

가능한 많은 양의 데이터에 대해 교육이 되어있

기에 다양한 대화형식에 대해 자연스러운 응답

이 가능하다. 텍스트 기반의 질문이나 명령 등

의 자연어 입력을 처리하고 이해하는 자연어 응

답을 생성할 수 있기 때문에 질문이 입력되면

질문에 대해 설명하고 다양한 주제의 대화에 참

여할 수 있다. Chat GPT는 온라인에서 방대한

양의 텍스트 데이터를 이용하는 대규모 기계 학

습모델인 GPT 시리즈에 의해 운용되기 때문에

정확한 문법과 적절한 문맥으로 의미 있는 응답

을 생성할 수 있다. 이처럼 Chat GPT는 자연어

를 처리할 수 있는 기능으로 사용자가 요구하는

정보를 제공해주고 있다[11].

� 1.2� 교육환경에서� Chat� GPT의� 역할

교육환경에서 Chat GPT의 역할은 다음과 같

다. 첫째, Chat GPT에 질의하고 응답을 받는

상호작용을 통해 Chat GPT와 소통할 수 있는

언어기술을 학습할 수 있다[12]. 둘째, 개인이

요구하는 특정 요구사항에 다라 맞춤형 피드백

과 지침 등을 제공하기 때문에 개별적인 학습이

가능하다[13]. 셋째, 연구자가 선행연구를 찾아

수 많은 논문들을 찾기 위한 자료를 찾는데 신

속한 지원을 받을 수 있다[14]. 넷째, 컴퓨터 프

로그램을 만들기 위해서 프로그램 전문 언어로

코딩을 하는데 Chat GPT는 사용자의 요구를

분석하여 요구하는 프로그램 언어로 코드를 작

성해준다. Chat GPT의 도움을 받으면 프로그램

언어를 모르는 일반인들도 다양한 프로그램을

만들 수 있을 것이다[15]. 다섯째, Chat GPT는

다양한 주제에 대한 정보 검색이 빠르고 사용자

가 원하는 정보에 쉽게 접근할 수 있도록 도와

주며, 학생들을 가르치는 교수자들의 수업 계획,

학습에 대한 피드백, 평가 등을 지원하여 교육

자들의 작업 능률을 향상시켜줄 수 있다. 여섯

째, 인공지능이 등장할 때 인간이 할 수 있는 다

양한 분야에서 창작분야는 침범이 어려울것이라

고 예상했지만 Chat GPT는 시나 소설의 형식을

학습시키고 주제와 내용구성을 정리해주면 간단

한 시나 소설을 작성하고 영화 시나리오까지 만

들어낼 수 있다[16].

이러한 Chat GPT의 효과도 있지만 유념해야

할 사항들도 있다. Chat GPT는 학습자들이 다

양하고 전문적인 이론 및 기술을 쉽게 접할 수

있기 때문에 처음부터 고급 기술을 Chat GPT

에 지나치게 의존한다면 학습자 자체적인 기초

능력을 향상시키 어려울 수도 있을 것이다. 또

한 Chat GPT를 사용하여 개별적인 학습이 가

능하기 때문에 서로 소통하고 협력하여 문제를

해결하려는 사회적 상호작용이 줄어들 수 있을

것이다. 정보화시대에 정보의 양은 많지만 정확

한 데이터와 정보를 구분하는 것이 매우 중요하

다. Chat GPT에서 다양한 정보를 얻을 수 있지

만 이러한 정보가 정확한지 신뢰할 수 있는 정

보인지 명확하고 정확한 확인이 필요하다. 마지

막으로 인공지능은 인간이 제작해 놓은 다양한

자료를 근거로 정보를 생성하여 제공하기 때문

에 특정 자료에서는 저작권 문제가 발생할 수

있기 때문에 주의가 필요하다[8].

이와 같은 내용을 유념하고 본 연구에서는

Chat GPT와 SQL을 활용하여 보건의료정보 관

리 능력을 향상시킬 수 있는 실습모델을 연구하

였다. 보건의료정보관리의 실무 능력을 향상시

키기 위해서는 데이터베이스를 관리하고 데이터

를 분석할 수 있는 기술이 필요하다. 이러한 기

술을 습득하기 위해서는 데이터베이스 구조를

이해하고 파악하여 데이터를 조회하고 추출할

수 있는 SQL 활용능력이 필요하다. 하지만

SQL 활용을 위해서는 다양한 IT 지식과 기술

이 필요하기 때문에 충분한 사전 기초교육 없이

는 학습자들의 이해와 만족도가 낮을 수 밖에없

다. 이에 따라서 본 연구에서는 학습자가 Chat

GPT를 사용하여 데이터베이스에 쉽게 접근하고

데이터 추출요령을 지원 받을 수 있는 정도를 파
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악하고 데이터베이스 관리 및 분석 작업에서의

정확성과 효율성을 기대할 수 있는 실습 모델을

연구하고자 한다.

2.� 연구� 방법

본 연구는 보건의료정보관리사의 보건의료정

보 관리 능력 향상을 위해 보험 청구 데이터베

이스에서 청구 내역을 분석하는 과정을 SQL을

사용하여 실습 모델로 제시하였다. 이에 따라서

보건의료정보관리 실습 프로그램의 보험심사청

구 데이터베이스에서 진료비 내역, 진단 내역,

처방 및 검사 내역에 대한 주제에 따라 SQL문

을 사용하여 분석하고, 인공지능 Chat GPT를

이용하여 SQL문을 요청하고 분석결과를 비교하

였다. Chat GPT는 한글보다 영어로 입력할 때

더 방대하고 전문적인 답변이 가능하기 때문에

영어로 번역하여 질문하였다. Chat GPT를 활용

한 보험청구내역 분석과정은 [Fig. 1]과 같다.

� 3.� 연구� 결과

본 연구에서는 보건의료정보관리 실습 프로그

램의 보험청구 데이터베이스에서 진료비 내역,

진단 내역, 처방 및 검사 내역에 대한 주제에

따라 SQL문을 사용하여 분석하고, 인공지능

Chat GPT를 이용하여 SQL문을 요청하고 분석

결과를 비교하였다. 각 주제별 보험청구 내역을

분석할 수 있는 SQL 문장과 Chat GPT를 활용

하여 생성한 SQL문장과 결과를 비교한 연구결

과는 다음과 같다.

 3.1� 해당년도� 청구금액� 내역

2023년 진료비 상세내역에서 총진료비 합계, 본

인부담금 합계, 청구금액 합계의 조회 및 분석을

위한 테이블 명세는 [Table 1]과 같다.

해당년도 청구금액 합계를 구하기 위해서 청

구마스터테이블 ‘CHNG_BOIN’을 사용하여 다음

과 같은 SQL문장을 작성할 수 있다.

SELECT� SUM(TAMT)�AS�총진료비�합계,�

SUM(BAMT)�AS�본인부담금�합계,� SUM(CAMT)�

AS�청구금액�합계� FROM�CHNG_BOIN�

WHERE� YYMM� LIKE� '2023*’

위의 SQL문장을 보건의료정보관리 교육용시

스템의 액세스 데이터베이스에서 실행하면

[Fig. 3]과 같은 결과를 얻을 수 있다.

이와 같이 해당년도 청구금액의 합계를 구하

기 위해 SQL을 사용하여 분석하였다. 그리고

Chat GPT를 사용하여 결과를 비교해봤다.

Chat GPT에 입력한 내용은 [Fig. 4]와 같다. 

Field Mean
Data�

Type
Key

WRTNO sequence� number numeric primary� key

PTNO patient� number text local� key

PTNAME patient� number text

AGE age numeric

GENDER gender text

YYMM claim� date date

BTYPE
national� health�

insurance(11,12,13)
text

TAMT
total� cost

� treatment
numeric

BAMT amount� to� pay numeric

CAMT amount� to� claim numeric

[Table� 1]� insurance� cliam� ‘CHNG_BOIN’� –� table� content

[표� 1]� 보험청구� ‘CHNG_BOIN’� -� 테이블� 내역

[Fig.� 3]� Calculation� result� of� sum� of� claim� amount

[그림� 3]� 청구금액� 합계� 계산� 결과

[Fig.� 2]� A� study� on� SQL� practice� model� for� insurance�

claims� analysis

[그림� 2]� 보험청구내역� 분석을� 위한� SQL� 실습모델� 연구� 방법
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위와 같이 청구금액 합계를 구하기 위한 SQL문

장을 Chat GPT에 요청한 결과 [Fig. 5]와 같이

Chat GPT에서 SQL 문장을 생성하고 설명하였다.

Chat GPT가 작성한 SQL 문장은 다음과 같

으며, 보험청구 데이터베이스에서 실행한 청구

금액 합계 구하기 결과는 [Fig. 6]과 같다.

SELECT� SUM(TAMT)� AS� 총진료비,�

SUM(BAMT)� AS� 총자부담액,� SUM(CAMT)� AS�

총청구액� FROM� CHNG_BOIN

WHERE� YYMM� LIKE� '2023*';

Chat GPT가 제시한 SQL문장을 보험청구 데

이터베이스에서 실행하였더니 기존 실습에서 작

성하여 사용한 SQL과 유사한 SQL문장을 만들

었고 실행에서도 [Fig. 6]과 같이 총진료비, 본

인부담액, 청구액이 동일한 결과로 나오는 것을

확인할 수 있었다. 

 3.2� 2023년도� 진료항목별� 금액내역�

2023년 진료비 상세내역에서 진료항목(치료항

목)별 총금액(진료비 합계)의 조회 및 분석을 위

한 테이블 명세는 [Table 2-3]과 같다.

Field Mean Data� Type Key

WRTNO sequence� number numeric primary�

PTNO patient� number text local

B_DATE treatment� date date

S_BUN
treatment� items

� number
numeric

S_CODE insurance� code� text local�

QTY quantity� numeric

DIV number� of� time numeric

NAL number� of� days numeric

AMT amounts numeric

[Table� 2]� insurance� cliam� ‘CHNG_BONE’� –� table� content

[표� 2]� 보험청구� ‘CHNG_BONE’� -� 테이블� 내역

[Fig.�6]�Result� of� sum�of� claim� amounts�executed�with�SQL�

generated� by� chatGPT

[그림� 6]� chatGPT에서� 생성된� SQL로� 실행한� 청구금액� 합계� 결과

[Fig.� 5]� Creation� chatGPT's� SQL� statement� to� calculate� the�

sum� of� claim� amounts

[그림� 5]� 청구� 금액의� 합계를� 계산하기� 위한� chatGPT의� SQL� 문�

생성

[Fig.� 4]� Enter� a� message� to� chatGPT� for� Calculation� of�

sum� of� claim� amount

[그림� 4]� 청구금액� 합계� 계산� 위한� chatGPT� 메시지� 입력
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위의 내용을 분석하기 위해서 청구 진료비내

역 테이블 ‘CHNG_BONE’와 진료항목명을 찾을

수 있는 ‘BAS_CODE’ 테이블을 사용하여 다음

과 같은 SQL문장을 작성할 수 있다.

SELECT� B.BAS_NAME,� SUM(AMT)�AS�항목별금액

FROM�CHNG_BONE�A,� BAS_CODE� B

WHERE� CINT(A.S_BUN)� =� CINT(B.BAS_CLASS)

� � � AND�A.B_DATE� BETWEEN� #2023-01-01#� � �

� � � AND� #2023-12-31#

� � � AND� B.BAS_GUBUN�=� 'S_BUN'

� � � AND� (B.ETC_VALUE� IS� NOT�NULL�

� � � AND� B.ETC_VALUE� >� '0')

GROUP� BY� � B.BAS_NAME

ORDER� BY� � B.BAS_NAME

위의 SQL문장을 보건의료정보관리 교육용시

스템의 액세스 데이터베이스에서 실행하면

[Fig. 7]과 같은 결과를 얻을 수 있다.

이와 같이 진료항목별 청구 내용을 보험청구

데이터베이스 SQL을 사용하여 분석하였다. 그

리고 인공지능 Chat GPT를 사용하여 두 결과

를 비교해봤다. Chat GPT에 입력한 내용은

[Fig. 8]과 같다.

위와 같이 청구내역에서 진료항목별 금액 내

역을 추출하기 위한 SQL문장을 Chat GPT에

요청한 결과에서 SQL 문장을 생성하고 설명하

였다[Fig. 9].

[Fig.� 7]� Result� of� claim� amount� by� medical� care� item

[그림� 7]� 진료항목별� 청구금액� 결과

[Fig.�8]�Enter�a�message�to� chatGPT�for�Calculation�of�claim�

amount� by� medical� care� item

[그림�8]�진료항목별�청구금액�게산을�위해�chatGPT에�메시지�입력

[Fig� 9]� Creation� chatGPT's� SQL� statement� to� Calculation� of�

claim� amount� by� medical� care� item

[그림� 9]� 진료항목별� 금액의� chatGPT� SQL� 문� 생성

Field Mean Data� Type Key

BAS_GUBUN code� type text

BAS_DATE start� date date

BAS_CLASS
treatment� items

� number
text primary�

BAS_NAME
treatmentitems

� name
text

ETC_VALUE etc� value text

[Table� 3]� insurance� cliam� ‘BAS_CODE’� –� table� content

[표� 3]� 보험청구� ‘BAS_CODE’� -� 테이블� 내역
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Chat GPT가 작성한 SQL 문장은 다음과 같

으며, 보험청구 데이터베이스에서 실행한 결과

는 [Fig. 10]과 같다.

SELECT BAS_CODE.BAS_NAME AS 진료항목, 
        SUM(CHNG_BONE.AMT) AS 총진료비 
FROM CHNG_BONE INNER JOIN BAS_CODE ON
CINT(CHNG_BONE.S_BUN)
 = CINT(BAS_CODE.BAS_CLASS)
WHERE CHNG_BONE.B_DATE >= #2023-01-01# 
  AND CHNG_BONE.B_DATE <= #2023-12-31#
  AND BAS_CODE.BAS_GUBUN = 'S_BUN' 
  AND BAS_CODE.ETC_VALUE IS NOT NULL
  AND BAS_CODE.ETC_VALUE > '0'
GROUP BY BAS_CODE.BAS_NAME;

Chat GPT가 제시한 SQL문장을 보험청구 데

이터베이스에서 실행하였더니 기존 실습에서 작

성하여 사용한 SQL과 유사한 SQL문장을 만들

었고 실행에서도 [Fig. 10]과 같이 청구내역의

항목별 진료비가 동일한 결과로 나오는 것을 확

인할 수 있었다.

 3.3� 총진료비� 100,000원� 이상� 청구� 내역� 조회

총진료비가 100,000 이상인 항목의 내역 조회

및 분석을 위한 테이블 명세는 [Table 4-5]와 같

다.

  위의 내용을 분석하기 위해서 청구 진료비내

역 테이블 ‘CHNG_BONE’와 청구마스터 테이블

‘CHNG_BOIN’ 테이블을 사용하여 다음과 같은

SQL문장을 작성할 수 있다.

SELECT� A.PTNO,� A.PTNAME,� B.B_DATE,� B.S_CODE,� B.AMT�

FROM�CHNG_BOIN�A,� CHNG_BONE� B

WHERE�A.PTNO�=� B.PTNO� �

� � � AND�A.TAMT� >=� 100000

위의 SQL문장을 보건의료정보관리 교육용시

스템의 액세스 데이터베이스에서 실행하면

[Fig. 11]과 같은 결과를 얻을 수 있다.

[Fig� 10]�Calculation�of� claim� amount� by�medical� care� item�

amounts� executed� with� SQL� generated� by� chatGPT

[그림� 10]� chatGPT에서� 생성된� SQL로� 실행한� 진료항목별� 금액

Field Mean Data� Type Key

WRTNO sequence� number numeric primary�

PTNO patient� number text local�

B_DATE treatment� date date

S_BUN
treatment� items�

number
numeric

S_CODE insurance� code� text local

QTY quantity� numeric

DIV number� of� time numeric

NAL number� of� days numeric

AMT amounts numeric

[Table� 4]� insurance� cliam� ‘CHNG_BONE’� –� table� content

[표� 4]� 보험청구� ‘CHNG_BONE’� -� 테이블� 내역

Field Mean Data� Type Key

WRTNO sequence� number numeric primary�

PTNO patient� number text local�

PTNAME patient� number text

AGE age numeric

GENDER gender text

YYMM claim� date date

BTYPE
national� health

� insurance(11,12,13)
text

TAMT total� cost� treatment numeric

BAMT amount� to� pay numeric

CAMT amount� to� claim numeric

[Table� 5]� insurance� cliam� ‘CHNG_BOIN’� –� table� content

[표� 5]� 보험청구� ‘CHNG_BOIN’� -� 테이블� 내역
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이와 같이 총진료비가 10만원 이상의 청구진

료비 내용을 SQL로 분석하였다. 그리고 인공지

능 Chat GPT를 사용하여 두 결과를 비교해봤다.

Chat GPT에 입력한 내용은 [Fig. 12]와 같다.

  위와 같이 청구 내역을 추출하기 위한 SQL문

장을 Chat GPT에 요청한 결과를 [Fig. 13]과 같

이 Chat GPT에서 SQL 문장을 생성하고 설명하

였다.

 Chat GPT가 작성한 SQL 문장은 다음과 같

으며, 보험청구 데이터베이스에서 실행한 결과

는 [Fig. 14]와 같다.

SELECT� CHNG_BONE.PTNO�AS�환자번호,�

CHNG_BOIN.PTNAME�AS�환자명,� CHNG_BONE.B_DATE�

AS�진료일,�CHNG_BONE.S_CODE�AS�보험코드,�

CHNG_BONE.AMT�AS�금액� � FROM�CHNG_BONE

� � INNER� JOIN�CHNG_BOIN�ON�CHNG_BONE.PTNO�

=�CHNG_BOIN.PTNO�

WHERE�CHNG_BOIN.TAMT� >=� 100000;

Chat GPT가 제시한 SQL문장을 보험청구 데

이터베이스에서 실행하였더니 기존 실습에서 작

성하여 사용한 SQL과 유사한 SQL문장을 만들

었고 실행에서도 [Fig. 14]와 같이 10만원 이상

의 청구내역이 동일한 결과로 나오는 것을 확인

할 수 있었다.

[Fig.� 11]� View� insurance� claims� details� of� over� 100,000� won

[그림� 11]� 10만원� 이상의� 청구내역� 조회

[Fig.� 13]� Creation� chatGPT's� SQL� statement� to� view�

insurance� claims� details� of� over� 100,000� won

[그림� 13]� 10만원� 이상� 청구내역� 조회� 위한� chatGPT의� SQL� 문�

생성

[Fig.� 12]� Enter� a� message� to� chatGPT� for� View� insurance�

claims� details� of� over� 100,000� won

[그림� 12]� 10만원� 이상� 청구내역� 조회� 위해� chatGPT� 입력
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 3.4� 2020년� 이후� 응급환자� 중증도� 분류� 및� 선

별료가� 있는� 기타� 진단명

2020년 이후의 보험 청구내역에서 ‘응급환자

중증도 분류 및 선별료...’가 있는 환자의 환자번

호, 기타 진단코드, 기타 진단명을 조회하기 위한

테이블 명세는 [Table 6-7]과 같다.

Field Mean
Data

� Type
Key

WRTNO sequence� number numeric primary�

PTNO patient� number text local�

SANG_CODE diagnosis� code text

SANG_NAME diagnosis� name text

SANG_CLASS primary� diagnosis text

[Table� 7]� insurance� cliam� ‘CHNG_SANG’� –� table�

content

[표� 7]� 보험청구� ‘CHNG_SANG’� -� 테이블� 내역

위의 내용을 분석하기 위해서 청구 진료비내

역 테이블 ‘CHNG_BONE’와 청구 상병내역이

있는 ‘CHNG_SANG’ 테이블을 사용하며, code

name (SNAME)이 ‘응급환자 중증도 분류 및 선

별료...’가 있는 환자의 환자번호/기타 진단코드/

기타 진단명(SANG_CLASS <> ‘1’)의 조건을

주어 다음과 같은 SQL문장을 작성할 수 있다.

SELECT�DISTINCT�A.PTNO,� A.SNAME,� B.SANG_NAME

FROM�CHNG_BONE�A,�CHNG_SANG� B

WHERE�A.PTNO�=� B.PTNO

AND�A.SNAME� LIKE� '*응급환자�중증도�분류�및�선별료*'

AND� B.CLASS� <>� '1'

AND�A.B_DATE� >=�#2020-01-01#

위의 SQL문장을 보건의료정보관리 교육용시

스템의 액세스 데이터베이스에서 실행하면

[Fig. 15]와 같은 결과를 얻을 수 있다.

[Fig.� 15]� Search� other� diagnoses� of� emergency� patients

[그림� 15]� 응급환자의� 기타� 진단명� 조회

이와 같이 응급환자의 기타 진단명을 SQL로

분석하였다. 그리고 인공지능 Chat GPT를 사용

하여 두 결과를 비교해봤다. Chat GPT에 입력한

내용과 결과는 [Fig. 16]과 같다.

Field Mean Data� Type Key

WRTNO sequence� number numeric primary�

PTNO patient� number text local�

B_DATE treatment� date date

S_BUN treatment� items�number numeric

S_CODE insurance� code� text local�

QTY quantity� numeric

DIV number� of� time numeric

NAL number� of� days numeric

AMT amounts numeric

SNAME code�name text

[Table� 6]� insurance� cliam� ‘CHNG_BONE’� –� table� content

[표� 6]� 보험청구� ‘CHNG_BONE’� -� 테이블� 내역

[Fig.� 14]� Result� of� insurance� claims�details� executed�with� SQL�

generated� by� chatGPT

[그림� 14]� chatGPT에서� 생성된� SQL로� 실행한� 청구내역� 결과
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위와 같이 응급환자의 기타 진단 내역을 추출

하기 위한 SQL문장을 Chat GPT에 요청한 결

과 [Fig. 17]과 같이 Chat GPT에서 SQL 문장

을 생성하고 설명하였다.

Chat GPT가 작성한 SQL 문장은 다음과 같으

며, 보험청구 데이터베이스에서 실행한 결과는

[Fig. 18]과 같다.

SELECT�DISTINCT�CHNG_BONE.PTNO�AS�환자번호,�

CHNG_SANG.SANG_CODE�AS�기타진단코드,� �

CHNG_SANG.SANG_NAME�AS�기타진단명

� � FROM�CHNG_BONE

� INNER� JOIN� CHNG_SANG�ON�CHNG_BONE.PTNO�

=� CHNG_SANG.PTNO

WHERE� CHNG_BONE.SNAME� LIKE�

'*응급환자�중증도�분류�및�선별료*'�

�AND�CHNG_BONE.B_DATE� >� #2020-01-01#�

�AND�CHNG_SANG.CLASS� <>� '1';

Chat GPT가 제시한 SQL문장을 보험청구 데

이터베이스에서 실행하였더니 기존 실습에서 작

성하여 사용한 SQL과 유사한 SQL문장을 만들

었고 실행에서도 [Fig. 18]과 같이 동일한 결과

가 나오는 것을 확인할 수 있었다.

� 3.5� 2023년� 이후� 알츠하이머� 환자의� 검사내역

 2023년 이후의 청구상병내역에서 ‘알츠하이

머...’가 있는 환자의 검사내역과 검사항목별 합

계금액을 조회하기 위한 테이블 명세는 [Table

8-9]와 같다.

[Fig.� 16]� Enter� a� message� to� chatGPT� for� search� other�

diagnoses� of� emergency� patients

[그림�16]�응급환자�기타�진단명�검색�위해�chatGPT에�메시지�입력

Field Mean Data� Type Key

WRTNO sequence� number numeric primary�

PTNO patient� number text local�

B_DATE treatment� date date

S_BUN
treatment� items�

number
numeric

S_CODE insurance� code� text local�

QTY quantity� numeric

DIV number� of� time numeric

NAL number� of� days numeric

AMT amounts numeric

SNAME code� name text

[Table� 8]� insurance� cliam� ‘CHNG_BONE’� –� table� content

[표� 8]� 보험청구� ‘CHNG_BONE’� -� 테이블� 내역

[Fig.�17]�Creation�chatGPT's�SQL�statement� to�search�other�

diagnoses� of� emergency� patients

[그림�17]�응급환자의�기타�진단명�검색을�위한�chatGPT의�SQL�문�

생성

[Fig.� 18]� Result� of� search� other� diagnoses� of� emergency�

patients� executed� with� SQL� generated� by� chatGPT

[그림� 18]� chatGPT에서� 생성된� SQL로� 실행한� 응급환자의� 기타�

진단명
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위의 내용을 분석하기 위해서 청구 진료비내

역 테이블 ‘CHNG_BONE’와 청구 상병내역이

있는 ‘CHNG_SANG’ 테이블을 사용하며,

diagnosis name(SANG_NAME)이 ‘알츠하이

머...’, 검사처방내역 번호가 52~67의 조건을 주

어 다음과 같은 SQL문장을 작성할 수 있다.

SELECT�A.SNAME,� SUM(A.AMT)�AS�검사료�

FROM�CHNG_BONE�A,� CHNG_SANG� B

WHERE�A.PTNO�=� B.PTNO�

AND�A.B_DATE� >� #2023-01-01#

AND� (A.S_BUN�>=�52�AND� S_BUN� <� 67)� �

AND� B.SANG_NAME� LIKE� '*알츠하이머*'

GROUP� BY�A.SNAME

위의 SQL문장을 보건의료정보관리 교육용시

스템의 액세스 데이터베이스에서 실행하면

[Fig. 19]와 같은 결과를 얻을 수 있다.

  이와 같이 알츠하이머 환자의 검사내역을

SQL로 분석하였다. 그리고 인공지능 Chat GPT

를 사용하여 두 결과를 비교해봤다. Chat GPT에

입력한 내용과 결과는 [Fig. 20]과 같다.

[Fig.� 20]� Enter� a� message� to� chatGPT� for� examination�

details� of� Alzheimer's� patients

[그림� 20]� 알츠하이머� 환자의� 검사내역� 검색� 위해� chatGPT에�

메시지� 입력

 위와 같이 알츠하이머 환자의 검사내역을 추

출하기 위한 SQL문장을 Chat GPT에 요청한

결과 [Fig. 21]과 같이 Chat GPT에서 SQL 문

장을 생성하고 설명하였다.

 Chat GPT가 작성한 SQL 문장은 다음과 같

으며, 보험청구 데이터베이스에서 실행한 결과

는 [Fig. 22]와 같다.

[Fig.� 19]� Calculation� result� of� examination� details� of�

Alzheimer's� patients

[그림� 19]� 알츠하이머� 환자의� 검사� 내역� 검색

[Fig.� 21]� Creation� chatGPT's� SQL� statement� to� view�

examination� details� of� Alzheimer's� patients� executed� with� SQL�

generated� by� chatGPT

[그림�21]�알츠하이머�환자의�검사내역�죄회를�위한�chatGPT의�SQL�문�

생성

Field Mean Data� Type Key

WRTNO sequence� number numeric primary�

PTNO patient� number text local�

SANG_CODE diagnosis� code text

SANG_NAME diagnosis� name text

SANG_CLASS primary� diagnosis text

[Table� 9]� insurance� cliam� ‘CHNG_SANG’� –� table�

content

[표� 9]� 보험청구� ‘CHNG_SANG’� -� 테이블� 내역
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SELECT�CHNG_BONE.SNAME�AS�검사명,�

SUM(CHNG_BONE.AMT)�AS�총검사비용�

FROM�CHNG_BONE� INNER� JOIN� CHNG_SANG�

ON�CHNG_BONE.PTNO�=� CHNG_SANG.PTNO

WHERE� CHNG_SANG.SANG_NAME� LIKE� '*알츠하이머*'�

� � � AND�CHNG_BONE.B_DATE� >� #2023-01-01#�

� � � AND� (CHNG_BONE.S_BUN� >=� 52�

� � � AND�CHNG_BONE.S_BUN�<� 67)

GROUP� BY� CHNG_BONE.SNAME;

 Chat GPT가 제시한 SQL문장을 보험청구 데

이터베이스에서 실행하였더니 기존 실습에서 작

성하여 사용한 SQL과 유사한 SQL문장을 만들

었고 실행에서도 [Fig. 22]와 같이 동일한 결과

가 나오는 것을 확인할 수 있었다.

이와 같이 Chat GPT에 테이블 명세와 필요한

조건을 입력해주면 SQL 문장이 생성되는 것을

확인할 수 있으며, 실제 데이터 분석 실습에서

작성하는 SQL 문장과 Chat GPT가 생성한

SQL 문장으로 실행했을 때 결과가 동일하게 나

오는 것을 확인할 수 있다. 이를 통해 Chat

GPT를 이용하여 SQL 문장 생성이 가능하다는

것을 알 수 있으며, 보건의료데이터관리 실습에

서 SQL을 쉽게 학습할 수 있을거라고 기대할

수 있다.

4.� 결론

  본 연구에서는 보험청구 데이터베이스와

Chat GPT를 이용하여 보험청구 내역을 분석하

여 비교해보았다. 보험청구 데이터베이스에 저

장된 보험청구 내역의 분석을 위해 SQL을 사용

하여 데이터를 분석하였으며, 각 주제별로 Chat

GPT에서 작성된 SQL로 실행한 결과 분석내용

이 동일한 것을 확인하였다. 본 연구에서는

Chat GPT를 이용하여 SQL의 기술적 검증을

시도하고 다양한 데이터 분석기술을 연구함으로

써 보건의료정보관리사의 데이터 및 정보관리의

역량 향상을 기대할 수 있다. 하지만 실습용 보

험청구 데이터베이스의 범위 내에서 실습을 진

행하여 사용할 수 있는 데이터가 한정적으로 객

관적인 연구를 하기에 충분하지 못한 부분이 있

으며, Chat GPT 프로그램 이용에서 사용자의

입력 오류나 프로그램의 답변 오류 또한 배제할

수 없다. 학습자의 실무능력 향상을 위해 다양

한 데이터 관리 기술을 적용하고 보건의료기관

현장에서 사용되는 보건의료데이터 관리 실무

중심의 데이터 분석도 해봐야 할 필요성이 있

다.

  본 연구에서 진행한 바와 같이 ChatGPT를

사용하는 것은 단순히 업무를 단순화하거나 자

동화하는 것이 아니라, 데이터베이스 관리 및

분석 작업에서의 정확성과 효율성을 높이는 보

건의료데이터 관리의 역량을 향상시키는데 기여

할 수 있을것이라고 사료된다. 
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