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Abstract

An important issues in Korea society in 2018 was the revision of the university entrance examination system.

Among the discussions, in order to grasp what the issue of admission officer system is, attention was focused

on the function of media such as monitoring and criticism as well as the tried topic analysis of related

news articles. As a result, the reorganization of the College Scholastic Ability Test (CSAT) was derived and

showed the sensitivity of Korean society towards the CSAT. Topics directly related to the admission officer

system were the selection factor and fairness of the university entrance examination system in relation to

the selection factor.
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1. 서론

2018년 12월 4일 한국교육과정평가원장은 2019학년도 대학수학능력시험 채점 결과를 브리핑하며 불

수능이라는 오명에 대해 고개 숙여 사과하는 모습을 보일 만큼, 한국 사회에서 대입과 관련한 사항은
모든 학부모의 관심사이면서 동시에 민감한 사안 중의 하나이다. 한국은 대입제도가 처음으로 실시된
1945년부터 지금에 이르기까지 무수히 많은 변화 과정을 거쳐 왔다. 대입제도와 관련하여 끊임없이 공
통적으로 등장한 화두는 제도의 공정성과 신뢰성을 어떻게 지켜낼 것인가? 고교 교육과정 운영을 어떻
게 정상화 시킬 것인가? 그리고 사교육비를 어떻게 하면 줄일 수 있을 것인가? 하는 등의 문제로 귀결
된다.

근자에는 2015학년도부터 도입된 학생부종합전형이 고교 교육과정 운영의 정상화와 학생의 다양한 면
모를 평가할 수 있다는 측면에서 이를 지지하는 집단과 수능 점수로 줄 세우는 평가방법이 가장 공정하

고 신뢰할 수 있다는 점을 강조하는 집단 간의 첨예한 대립이 발생했다. 이는 교육부가 2022학년도 대

입제도 개편(안) 마련을 위해 시행한 국민 참여형 공론조사를 통해 여실히 드러났다. 본 연구에서는 이
러한논란의중심에서있는학생부종합전형에대한쟁점이무엇인가를파악해보고자한다.

학생부종합전형과 관련한 쟁점을 다룬 연구로 Lee (2018)은 학생부종합전형이 대학교육 적격자 선발제
도로서 가지는 한계와 비교과 활동을 대비하기 위한 새로운 사교육 수요를 유발할 가능성이 있다고 지
적하였다. 가정의사회경제적배경영향에따른전형대비의유·불리와이로인한교육불평등의가능성
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등에 관한 논란과 문제점을 지적하였다. Joo와 Kim (2017)은 학생부종합전형이 추구하는 가치가 학생
의 균등한 교육기회 보장, 대입제도의 다양성, 대학의 자율성 지향 등이라고 할 수 있으나, 실제로 대학

의학생선발에대한자율성이보장되는가에대한문제를지적하였다.

이러한 연구들은 관련 정책에 대한 문헌과 선행연구 분석을 통해 논리적이고 체계적인 방법으로 접근하
였으나, 해당 정책에 대한 여론의 즉시성(immediacy)을 반영하지는 못했다는 점에서 제한점을 가진다.

사회적으로 특정 사안이 발생하거나 정부의 정책이 수립되는 과정에서 개인 또는 단체가 그들의 생각이
나 의견, 입장 등을 표출하는 행위들이, 과거에 비해 보다 다양한 방법으로 활발하게 이루어지고 있다.

온라인 매체인 블로그, SNS 등을 통해 손쉽게 자신의 의견을 생산, 공유, 확대하는 것이 보편화 되었고,

언론 또한 이러한 시대적 흐름을 선도하고 있다. 특히 언론 매체의 뉴스 기사는 Yu와 Baek (2016)에서

지적하였듯이정책의주요내용을국민에게전달하고정책에대한국민적여론형성을통해관련쟁점과
논의들을심층보도하거나사설, 칼럼등을통해의견을개진함으로써정책형성과결정에영향을미치는

중요한역할을한다.

따라서 본 연구에서는 언론 매체의 감시와 비판이라는 기능에 주목하여 학생부종합전형에 관한 뉴스 기
사를 분석함으로써, 여론을 통해 나타난 학생부종합전형과 관련한 주된 쟁점들을 파악해 보고자 한다.

기존의 쟁점 분석이 문헌과 선행연구를 분석하는 것으로 이루어져 왔다면, 본 연구에서는 언론 매체의
뉴스 기사를 분석함으로써 기존 문헌과 선행연구에서 다루지 못한 여론을 반영하였다는 것에 의의를 둘
수 있다. 본 논문의 구성은 2장에서는 텍스트 데이터와 관련한 토픽 분석에 대해 다루고, 3장에서는 실

제 온라인 뉴스 기사를 수집하고 전처리하여 분석한 결과를 제시하였다. 4장에서는 주요 결론을 정리하

고한계점을진단하고자하였다.

2. 텍스트 데이터의 토픽 분석

비정형데이터의대표적형태중하나인텍스트데이터는신문기사, SNS, 공고문, 블로그등으로부터얻
을 수 있고 기본적으로 자연어처리기술(natural language processing; NLP)을 기반으로 한 텍스트 마

이닝을통해분석하게된다.

Khan과 Kanth (2016)에의하면텍스트마이닝은일차적으로텍스트요약, 문서검색과같은정보추출

을 수행할 수 있고 텍스트 분류, 문서 군집화, 언어 인식, 핵심문구 식별 등 문서의 유사성을 측정하는
방식으로 확대되기도 한다. 또, Jeong 등 (2013)에서 보듯이 정확하게 파악하기 어려운 사회 현상 및

이슈와관련된다양한논의를파악하는데유용하게사용된다.

텍스트 마이닝을 위한 구체적인 분석 방법으로는 주제어 분석, 단어 연관성 분석, 단어 군집화 분석, 텍

스트네트워크분석, 토픽분석등다양한방법이활용되고있다.

2.1. 뉴스 기사를 이용한 분석

스마트 기기의 대중화 시대와 함께 데이터 발생량은 폭증하고 있다. 대중은 과거 뉴스를 소비하는 것이

주된역할이었다면, 지금은소비와함께재생산을통해데이터의발생속도를가속화시키고있다. 이러

한 시대적 상황 속에서 뉴스 기사도 정보 전달이라는 1차적 기능을 넘어서 대중과의 소통을 통한 여론

형성은 물론이고, 특정 사안에 대한 집단적 혹은 개인적 태도나 행동을 취하도록 하는 역할까지도 하고

있다. SNS를 통한 뉴스 기사의 작성과 공유가 과거에 비해 대중화 되고 확산됨에 따라 일명 가짜 뉴스

의양산이라는폐해는지양해야할바가분명하나, 감시와비판이라는언론의순기능은분명존재한다.

이러한 언론의 순기능에 주목하여 정책을 수립하고 집행하는 과정에서는 여론을 파악하여 이를 반영하
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는 과정이 반드시 필요하고, 실제로 이러한 연구들은 활발하게 진행되고 있다. Park (2017)은 누리과정

과 관련한 온라인 뉴스를 분석한 결과 유아교육과 보육 서비스의 전반적인 질 관리와 공공성 강화, 누

리과정 예산의 안정성 등이 국민의 요구임을 파악하였다. Jang과 Park (2017)은 언론보도 분석을 통

해 해양수산 정책 분야의 사회이슈를 식별하고 향후 비중 있게 다뤄져야 할 정책 이슈를 도출하였다.

Kim과 Baek (2016)은 교육부 보도 자료와 신문 기사 분석을 통해 대학구조개혁 평가와 관련된 주요 쟁
점들을 구체화하고, 정책 이해 주체 간의 유사점과 차이점을 분석하였다. 새로운 연구방법은 많은 시간
이 소요되는 전통적 조사방법이 가지는 한계인 여론을 즉시에 반영할 수 없다는 단점을 보완할 수 있다

는점에서주목할여지가있다.

2.2. 토픽 분석

토픽분석은문서에숨겨져있는주제들을찾아내기위해문서에출현하는단어의빈도를기반으로문서

를분류하기위해개발된분석방법이다. 하나의문서에는여러개의주제가함께등장할수있다는것을

가정하되, 개별문서에서비중이가장큰주제를대표주제로할당하여문서들을분류한다. 이후비슷한

주제로분류된문서의공통논점을도출하고이를통해특정주제와관련된이슈를파악할수있게된다.

토픽 분석 모형의 시초는 Deerwester 등 (1990)에서 제안한 잠재 의미 분석(latent semantic analysis;

LSA) 모형으로 대량의 텍스트 문서에서 발생하는 단어들 간의 연관관계를 분석하여 잠재적인 의미 구
조를 도출하고자 하는 시도이다. 단어-문서 행렬(term-document matrix; TDM)을 행렬의 특이값 분

해(singular value decomposition; SVD)를 활용하여 3개의 독립적인 행렬로 분해하게 되고, 분해된 행

렬의 계수에 따라 단어-문서 행렬의 차원(dimension)을 축소하게 된다. 다시 말해 텍스트 문서 집합을

내용의 유사도에 따라 여러 개의 소집단으로 분할하게 되고, 문서 집합의 연관성은 동시 출현 빈도가 높
은단어들을기준으로유사한문서를추출하게된다.

Hofmann (1999)에 의해 LSA 모형에 확률 개념을 도입한 probabilistic LSA (PLSA)로 발전하였다.

이후 확률 모형에 대한 모수 추정의 베이지안적 방법을 적용한 연구가 Blei 등 (2003)에 의해 개발되었

는데, 이들이 제안한 잠재 디리클레 할당(latent Dirichlet allocation; LDA) 모형이 현재 토픽 분석의

대표적모형으로활용되고있다.

LDA 모형을 설명하기 위해 문서의 집합은 n개의 개별 문서로 구성되어 있고 j번째 문서에는 nj개의

단어가 포함되어 있다고 가정하자 (단, j = 1, . . . , n). 문서를 표현할 수 있는 전체 단어들의 집합인 단

어사전은 {1, . . . ,W}로 표시하고 j번째 문서에서 i번째로 등장하는 단어는 xji ∈ {1, . . . ,W}로 나타낸
다 (단, i = 1, . . . , nj).

j번째문서는해당문서에등장하는단어들의집합인 xj = (xji)
nj

i=1로표시되고, 분석대상인문서의집

합은 x = (xj)
n
j=1로나타낼수있다. 이때문서에포함된단어의순서는모형에영향을미치지않고, 출

현한단어의빈도만이모형에영향을끼친다.

k번째토픽(k = 1, . . . ,K)에 대한 단어들의확률분포는 ϕk = (ϕk1, . . . , ϕkW )로 나타내고, 토픽들의 집

합을 {1, . . . ,K}로 표시하면 이에 대한 확률분포 θj = (θj1, . . . , θjK)는 j번째 문서가 각 토픽을 어떤

확률값으로갖는지를나타낸다. 확률적토픽모형에서관측된자료의우도함수는다음과같다.

p(x|θ,ϕ) =
n∏

j=1

nj∏
i=1

p(xji|θj ,ϕ) =

n∏
j=1

nj∏
i=1

(
K∑

k=1

θjkϕkxji

)

이때, θ = (θj)
n
j=1, ϕ = (ϕk)

K
k=1이다.

LDA 모형에서 θj와 ϕk에대한사전분포는각각 D(α, . . . , α)와 D(β, . . . , β)인 k차원의디리클레분포
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를따른다. LDA 모형을계층적으로나타내기위해 xji가어떤토픽에서추출되었는지를나타내는잠재

변수를 zji로가정하면, 다음과같이표현할수있다.

p (zji = k|θj) = θjk,

p(x|z,ϕ) =
n∏

j=1

nj∏
i=1

p
(
xji|zji,ϕzji

)
이때, p(xji = ω|zji = k, ϕk) = ϕkω, z = (zj)

n
j=1, zj = (zji)

nj

i=1이다.

따라서, (θ,ϕ, z)의사후분포는다음과같이구할수있다.

P (θ,ϕ, z|x)

∝ P (x|ϕ,z)P (z|θ)P (ϕ)P (θ)

∝

[
n∏

j=1

nj∏
i=1

W∏
ω=1

ϕ
I(xji=ω)

kω

][
n∏

j=1

nj∏
i=1

K∏
k=1

θ
I(zji=k)

jk

][
K∏

k=1

Γ(Wβ)

Γ(β)W

W∏
ω=1

ϕβ−1
kω

][
n∏

j=1

Γ(Kα)

Γ(α)K

K∏
k=1

θα−1
jk

]
,

여기서 I(·)는 지시함수이며, 사후분포는 계산의 복잡성을 해결하기 위해 붕괴된 깁스 샘플러(collapsed

Gibbs sampler)를통해근사시키게된다.

이제수집된자료에대하여토픽분석을적용하기위해서는연구자가사전에토픽의개수를사전에결정
해 주어야 하는 문제가 남아 있다. 토픽의 수는 분석 결과의 해석가능성에 영향을 주기 때문에 수집된

자료와해당분야에대한이해가부족한상태에서는결정이어려울수있다. 토픽의개수를결정하는방

법에대한선행연구들을살펴보면다음과같이정리할수있다.

첫번째방법은연구자가해석가능성과해당분야에의적합성등을고려하여적당한수를지정하는방법
이다 (Kang 등, 2013; Bae 등, 2013; Grant 등, 2013). 두 번째 방법으로는 Blei 등 (2003)이 제안한

복잡도(perplexity) 지수를 활용하는 방법이 있는데, 이는 단어의 우도함수에 대한 기하평균으로 계산
이 가능하다. 마지막으로 통계프로그램 R의 ‘ldatuning’ 라이브러리에서 제공하는 3가지 기준 값을 활

용하는 것으로, Griffiths와 Steyvers (2004), Cao 등 (2009), Arun 등 (2010)이 제안한 통계량을 토대

로 결정 할 수 있다. Griffiths와 Steyvers (2004)는 붕괴된 깁스 샘플링 알고리즘으로 사후분포를 추정
하여 로그-우도함수의 조하평균이 최댓값을 가지는 경우가 토픽의 수로 결정되고, Cao 등 (2009)은 토

픽 분포들 간의 cosine similarity의 평균값을 추정하여 그것이 최소가 되는 경우에 토픽의 수로 결정할
수 있다고 하였다. Arun 등 (2010)은 각 토픽에 대하여 단어가 나타날 확률을 나타낸 행렬의 singular

values와 코퍼스(corpus) 내에서 각 토픽 분포 사이의 symmetric Kullback-Liebler divergence가 최소

화 될 때 토픽의 수로 결정할 수 있다고 하였다. 세 번째 방법은 ‘ldatuning’ 라이브러리를 통해 한번에

얻을수있기는하지만최댓값혹은최솟값을판단하기에그기준이다소모호한면이있다.

따라서본연구에서는보다엄격하게토픽의수를결정하기위해일차적으로복잡도지수를고려하였다.

복잡도 지수는 분석 대상 자료를 임의로 훈련용 자료(training data)와 테스트 자료(test data)로 나눈

후, 훈련용자료로만든토픽모델을테스트자료에적용하여구할수있으며다음과같이정의된다.

Perplexity(Dtest) = exp

{
−ΣM

d=1 log p(wd)

ΣM
d=1nd

}
.

단, Dtest는테스트자료에포함된 M개의개별문서의집합이며, wd는테스트자료에포함된문서에등

장하는단어를의미한다.
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Blei 등 (2003)에 의하면 복잡도가 낮은 모델이 분석 대상 문서를 보다 잘 분류한 것으로 판단할 수 있

다. 그러나 Zhao 등 (2015)에서 지적하였듯이 동일한 분석 자료에 대해서도 초기 값을 어떻게 주느냐

에 따라 복잡도 지수의 값이 안정적으로 나타나지 않는 문제가 발생한다. 따라서 Zhao 등 (2015)에서

제안한 복잡도 변화율(rate of perplexity change; RPC)을 활용하여 자료의 특성과 초기 값에 의한 민

감함을보완하여토픽의개수를결정하고자한다.

복잡도를 계산하는 방법으로 k-fold cross validation을 적용하는데, 분석 대상 자료를 임의로 k개의 부

분 데이터 셋, S1, . . . , Sk로 나누고 토픽의 개수에 대한 후보군을 t1 ≤ · · · ≤ tr로 표시하자. 이 때

통상적으로 고려되는 k 값은 경험적으로 5 또는 10이며, 이를 결정하기 위한 정형화된 방법은 없어

(Kuhn과 Johnson, 2013; James 등, 2013) 본 연구에서는 k 값을 10으로 하여 적용하였다. 복잡도를

계산하기 위해 (k − 1)개의 훈련용 자료로 LDA 모형을 적합 시켜 시험용 자료에 적용한다. 이러한 과

정은 k번 반복하게 되는데, 각각의 부분 데이터 셋 Si는 (k − 1)번은 훈련용 자료로, 1번은 시험용 자료

로 활용된다. 임의의 토픽 수 ti에 대해 k개의 복잡도 평균값을 최종적으로 사용하게 되고, 토픽의 개수

를 변화시켜 가며 복잡도 값의 변화를 관측하게 된다. r개의 토픽 개수 후보군에 대한 복잡도의 평균을
P1, . . . , Pr로표시하면, 임의의토픽개수 ti (1 ≤ i ≤ r)에대한 RPC은다음과같이정의된다.

RPC(i) =

−Pi+1 − Pi

ti+1 − ti

 .
토픽의 수를 점차적으로 증가시키며 RPC를 계산하게 되는데, RPC가 감소하다가 처음으로 증가하는

지점을기준으로토픽의수를결정할수있다 (Zhao 등, 2015).

토픽 분석을 활용한 국내 연구는 2012년 이후부터 SNS 데이터, 특히 트위터 자료에 대한 분석이 교육,

사회, 정치등다양한분야에서활발하게진행되고있다. Kim과 Yoon (2016)은토픽모델기반의 SNS

이슈 분석 기술에 세계 지도 시각화를 결합하여 각 국가별 특정 주제와 관련한 관심 이슈와 그 분포의
변화 추이를 분석하였다. Choi와 An (2015)은 온라인 토론장에 게시된 글을 수집하여 토픽 모델링을

적용함으로써 원자력 발전에 대한 한국인의 인식을 조사하였다. 또, Cho 등 (2015)은 교통카드 데이터
에대하여 LDA 기법을적용하여청주시버스승객들의이동패턴을분석하여보였다.

3. 데이터 수집 및 분석

3.1. 데이터 수집과 전처리 과정

학생부종합전형에 대한 언론보도 자료의 데이터 수집은 한국언론진흥재단에서 운영하는 빅카인즈를 활
용하였고, 수집 기간은 2014년 1월 1일부터 2018년 8월 31일로 설정하였다. 데이터 수집 기간에 대한

근거는 학생부종합전형이 시행된 시기가 2015학년도 대입전형부터로 2014학년도 수시모집 전형기간이

끝난 2014년 1월 1일을 시작기준일로 삼았다. 데이터 수집을 위한 검색어는 대학입학전형이며 빅카인

즈를 통해 검색된 기사의 세부적인 내용 검토를 통해 학생부종합전형에 관한 신문기사만을 분석대상으
로 하였다. 제외된 기사의 내용은 주로 특정 대학의 입학전형을 소개하거나 사교육 기관의 홍보내용 등
이며, 동일한내용의중복된기사도 1개만남기고나머지는삭제하였다.

기사 수집 시 선택한 언론사는 한국ABC협회의 2017년 일간신문 163개사에 대한 발행부수와 유료부수

인증결과 상위 20위권에 속하는 신문사 중에서 빅카인즈를 통해 수집이 가능한 10개의 채널(매일경제,

한국경제, 한겨레, 경향신문, 문화일보, 한국일보, 국민일보, 서울신문, 부산일보, 국제신문 등)을 대상

으로 하였다. 최초 수집된 기사는 총 2,108건이며 이 중 연구 주제와 직접적인 관련이 없는 기사들, 예

를 들면 각 대학별 대입전형 모집요강, 사교육 기관의 대입 관련 광고, 단순히 특정 행사를 홍보하기 위
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Table 3.1. Number of final collected news articles

채널 검색건수 채널 검색건수

경향신문 107 한국일보 122

국민일보 98 매일경제 136

문화일보 48 한국경제 224

서울신문 169 국제신문 85

한겨레 137 부산일보 114

최종분석대상 1,240

Figure 3.1. change in the number of news articles.

한기사등은분석대상에서제외하여총 1,240건의기사를최종분석대상으로하였고각채널별로수집

된기사의수는 Table 3.1과같다.

분석 대상으로 삼은 기사를 통해 학생부종합전형에 대한 언론의 관심도를 알아볼 수 있다. 2014년도에

는월별 10건내외의기사가보도되었으나, 2015년도와 2016년도에는월별 20건내외의기사가보도되

었다. 언론의 관심이 폭발적으로 증가하는 시기는 2017년 8월경으로 2021학년도 수능 체제 개편이 유

예됨으로인해주목을받았고, 2018년 4월에도국가교육회의를통한 2022학년도대입제도개편에관한
논의가시작되면서관심이급증하였다.

수집된 텍스트 데이터는 자연어처리과정을 거쳐 분석이 가능한 형태로 변환하는 작업이 필요한데 전처

리 과정(preprocessing)과 형태소 분석이라는 두 단계가 필요하다. 이를 위해서는 먼저 수집된 문서를

일정한전자형식의구조를가지는텍스트집합인코퍼스로변환하여전처리과정을거치게된다.

전처리과정은먼저분석에불필요한단어나어구를삭제하는작업으로시작되는데, 예를들면신문기사

와관련없는광고성문구, 특정홈페이지나 SNS 주소, 관련뉴스기사링크, 이메일주소, 문장부호, 각

종특수기호, 불필요한숫자등을제거한다.

또, 분석 시 의미를 부여할 필요가 없거나 분석 목적과 관계없는 단어인 불용어(stopword)를 제거하였

다. 예를 들면 검색어로 활용된 학생부종합전형, 대입이라는 단어의 경우 특별히 차별적 의미를 제공하

지 못하기 때문에 삭제하였고, 특정 대학교의 명칭을 나타내는 단어(예: 서울대 등), 시점을 나타내는

단어(예: 지난해, 올해등), 특정인물의이름(예: 문재인, 김상곤등), 직위명(예: 대통령, 장관등), 사
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Figure 3.2. 10-fold cross-validation of topic modelling.

교육업체명(예: 진학사등), 단위나순서를나타내는단어(예: 명, 만등)등을삭제하였다.

전처리과정의두번째단계로는동일하거나유사한의미를가진단어이지만다르게표현된단어들을통

일하는정규화작업이필요한데, 예를들면학교생활기록부, 생기부등은 ‘학생부’로, 대학수학능력시험,

대수능 등은 ‘수능’으로 정규화 하였다. 이러한 전처리 작업을 위해 통계프로그램 R의 ‘tm’ 라이브러리

를활용하였다.

이상의 불용어 제거와 단어 정규화 작업은 한 번의 실행으로 모든 것이 정리되는 것이 아니라 계속적인
반복작업을통해새로이등장하는불용어를제거하고정규화과정을거치게된다.

다음 단계로 한글 형태소 분석을 통해 토픽 분석에 필요한 명사 추출(extract noun) 작업이 일반적으로

필요한데, 통계프로그램 R의 ‘KoNLP’ 라이브러리의 extractNoun() 함수를 활용하면 짧은 시간 안에

처리가 가능하다. 빅카인즈를 통하면 명사만을 추출할 수 있으므로 본 연구에서 형태소 분석은 생략하
였다.

최종적으로 길이가 2 이상인 단어들만 이용하여 22,363 × 1,240의 단어-문서행렬을 구성하여 분석에 사
용하였다.

3.2. 토픽 분석 결과

토픽 분석을 위해 통계프로그램 R에서 ‘topicmodels’ 라이브러리의 LDA 함수를 활용하였고, RPC을

이용하여 적합한 토픽의 수를 탐색하였다. 먼저 10-fold cross validation을 적용하여 토픽의 개수를

2, 3, 4, 5, 10, 20, 30, 40, 50으로 변화시켜 가며 복잡도를 계산한 결과는 Figure 3.2와 같고, 대략적인 토

픽의 수는 20개 이내로 결정될 것이 예상된다. 정확한 토픽의 수를 결정하기 위하여 토픽의 수를 2부터

30까지 1씩 증가시키며 RPC을 계산한 결과는 Figure 3.3과 같다. 토픽의 수를 증가시키면 RPC의 값

은 전반적으로 작아지는데, RPC의 값이 처음으로 반등하게 되는 경우는 토픽의 수를 5로 하였을 때로

확인된다.

토픽의수를 5개로하여분석대상문서를분류해보면, 각토픽별로나타날확률이높은단어와해당토

픽이 대표적으로 나타난 기사 내용을 바탕으로 Table 3.2와 같이 토픽명을 부여할 수 있다. LDA 모형
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Figure 3.3. The Rate of perplexity change.

Table 3.2. Some keyword of 5 topics

토픽명 주요키워드 관련기사수(%)

1 학생부종합전형선발요소 학생, 활동, 학생부, 자기소개서, 평가, 면접, 동아리 237(19.1)

2 수능체제개편논의 수능, 교육부, 절대평가, 확대, 정시모집, 폐지, 개편, 정책 305(24.6)

3 대입전형지원전략 수시모집, 논술전형, 정시모집, 수험생, 반영, 비중, 인원 285(23.0)

4 대입전형의공정성 학생, 교사, 학부모, 일반고, 자율형사립고, 사교육, 학원 217(17.5)

5 대입전형개편논의 정시모집, 교육부, 국가교육회의, 공론화, 비율, 확대, 의견 196(15.8)

에서 각 문서는 여러 개의 토픽을 포함할 수도 있다는 것을 가정하므로 개별 문서마다 각 토픽이 나타날

확률(문서-토픽확률)을계산할수있고, 개별문서에나타난각토픽의출현확률을모두합하면 1이된

다. 따라서 개별 문서에 대한 토픽의 확률이 가장 큰 것이 해당 문서에 나타날 가능성이 가장 높은 것이

므로 이를 해당 문서의 대표 토픽으로 판단할 수 있다. 다시 말해 각 토픽별 주요 키워드와 개별 문서의

대표토픽을토대로토픽명을결정하게된다.

각 토픽별 주요 키워드를 워드 클라우드로 표현하면 Figure 3.4와 같다. 토픽분석 결과 가장 큰 비중을

차지하는 토픽1의 경우, 주요 키워드 중 학생부, 자기소개서, 면접 등은 대부분의 대학에서 학생부종합

전형을 통해 학생을 선발하고자 할 때의 방법인 학교생활기록부와 자기소개서를 통한 서류평가와 면접
에대한논의들을다루고있음을알수있다. 학교생활기록부에나타난학생의활동중에서도특히동아
리 활동이 중요하게 평가되고 있어 이에 대한 자세한 기록이 중요하고, 자기소개서를 통해 학생의 역량

이 드러날 수 있도록 하는 방법 등에 대한 논의들이 주요 기사에서 등장함을 확인할 수 있다. 따라서 토

픽 1을 ‘학생부종합전형의선발요소’라고명명하였다.

토픽2는 2015 개정 교육과정이 학교 현장에 도입됨으로 인해 수능 체제에 대한 개편의 필요성을 제기하
는 기사들이 도출되었다. 2021학년도 수능 체제 개편에 관한 논의가 진행되던 2017년, 교육부는 수능
과목 조정을 포함하여 ‘일부 과목 절대평가(안)’과 ‘전 과목 절대 평가(안)’ 중 택일 할 예정이었으나 이

에 대한 선택을 1년 유예하면서 학생, 학부모에게 큰 혼란을 안기며 언론의 질타를 받았다. 또, 2018학

년도부터적용된수능영어영역절대평가확대에대한논의가가세하여주요토픽으로등장하게되었다.

따라서이러한논의들을포괄하여토픽2를 ‘수능체제개편논의’로명명하였다.

토픽3에서는 수시모집과 정시모집 관련한 전형에 대한 구체적 언급들이 다루어지고 있다. 수험생이 수

시모집과정시모집을지원함에있어논술전형, 학생부종합전형등각전형별로요구하는세부적인사항,

예를들면세부전형별반영요소와선발인원, 내신성적반영비중등에대해자세히다루고있다. 수험
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Figure 3.4. 5 topics obtained by latent Dirichlet allocation modeling.

생은이러한사항들을잘파악하고본인의강점과약점을분석하여지원할것을조언하는내용들이다루

어지고있다. 따라서토픽 3은 ‘대입전형지원전략’으로명명가능하다.

토픽4에서는교육의주체라고할수있는학생, 교사, 학부모가주요키워드로전면에등장하고, 고교유
형에 해당하는 일반고, 자율형사립고가 연이어 등장하면서 고교 체제에 따른 대입전형의 유불리 논란과
함께 특목고 폐지에 대한 찬반여론 또한 팽팽하게 가시화되었음이 확인된다. 특히, 학생부종합전형에서

중요한학교생활기록부와자기소개서작성을위한학원의컨설팅, 면접대비를위한모의면접수강등과

관련한 사교육의 폐해들이 드러나면서 대입전형의 공정성이 도마에 오르게 되었다. 이에 토픽4를 ‘대입

전형의공정성’으로명명하였다.

토픽5는 2018년 한 해 동안 우리 사회를 가장 뜨겁게 달군 이슈 중 하나인 2022학년도 대입제도 개

편(안)에 관한 논의를 다루고 있다. 2018년 기준 중학교 3학년 학생이 치르게 될 대입제도의 개편과 관
련하여, 교육부에서는 그간 유지해 온 수시모집 확대 기조와 함께 등장한 학생부종합전형 선발 비율의
증가에 대한 반대급부로 수능위주전형의 선발 비율 확대 요구가 거세게 일었다. 특히, 교육부는 대입제
도 개편 작업을 국가교육회의에 위임하고 이는 다시 대입제도개편특별위원회에 위임되면서 대입개편 논
의 위한 국민참여형 공론화위원회까지 출범시키며 뜨거운 논의가 이어졌다. 따라서 토픽5를 ‘대입전형

개편논의’로명명하였다.

통계프로그램 R의 ‘LDAvis’ 라이브러리를 활용하여 Table 3.2에서 도출된 토픽들의 관계를 시각화해
보면 Figure 3.5와 같다. 이는 Sievert와 Shirley (2014)에 의해 제안되었으며, 개별 토픽을 나타내는

원의 중심은 MDS 알고리즘에 따라 2차원으로 배치되고 Jensen-Shannon divergence를 사용하여 토

픽 간 거리를 계산한다. 각 토픽이 차지하는 원의 면적은 분석 데이터 내에서 해당 토픽의 상대적 중요

도(relative prevalence)를 의미한다. Figure 3.5에서 같은 사분면에 속한 토픽들은 의미적으로 연관성



432 Younghee Hong

Figure 3.5. Visualization of 5 topics.

을 갖고 있음을 알 수 있는데, 토픽1과 토픽4가 같은 제3사분면에 속하면서 근접하게 위치하고 있어 학
생부종합전형과 관련한 공정성 논의가 연관되어 있음을 확인 할 수 있다. 또, 토픽2와 토픽5가 제4사분

면에 동시에 속하면서 매우 밀접한 관련이 있음이 확인되는데, 이는 대입전형 개편 논의에서 가장 큰 비

중을차지하는것은수능체제개편논의임을재차확인할수있다.

4. 결론

학생부종합전형에대한토픽분석을시도하고자경향신문, 부산일보등 10개의채널에실린 4년 8개월간

의 기사를 수집하여 총 1,240건을 분석한 결과, 최종적으로 5개의 주제가 도출되었다. 토픽의 수를 결

정하기 위해 복잡도 지수를 활용하되, 계산 값의 불안정성을 보완하기 위해 Zhao 등 (2015)이 제안한

RPC을기준으로하였다. 토픽의수가결정되면해당토픽별로주요키워드와관련기사를검토하여토
픽명을 결정할 수 있는데, 해당 분야에 대한 전문 지식이 없는 경우에는 토픽명 부여에 다소 어려움을

겪을수도있다.

토픽분석결과로가장큰비중을차지하는것은학생부종합전형의선발요소와관련된논의였으며, 다음

으로 수능체제 개편에 대한 논의가 대입전형 개편 논의보다 더 주요 토픽으로 등장하여 우리 사회에서

수능 시험이 얼마나 민감하고 중요한 사안으로 다루어지고 있는지를 보여 주었다. 또 토픽들의 관계를
시각화하여 표현해 본 결과 학생부종합전형과 대입전형의 공정성이 연관되어 있으며, 대입전형 개편 논

의에서큰비중을차지하는것은수능체제개편논의임이확인되었다.

다시 말해 학생부종합전형에 대한 쟁점에서도 수능체제 개편이 중요한 논의의 대상임을 확인하였으며,

대입전형의공정성에대한기대가크다는것이확인되었다.

그러나 온라인 뉴스 기사의 수집 및 분석이 가지는 한계점으로는 뉴스 기사에 대한 저작권법 강화에 따
라 기사 원문에 대한 수집이 원천적으로 불가능해져서 상용화 서비스를 이용하지 않는 한, 기사의 키워

드수집이가능한채널이제한적이기때문에보다폭넓은여론반영에는다소한계가있다.
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요 약

지난 2018년, 우리사회를 뜨겁게 달구었던 이슈 중 하나로 대입제도 개편에 관한 논쟁을 꼽을 수 있겠다. 그 중에서
도 학생부종합전형에 대한 쟁점이 무엇인가를 파악하기 위해 감시와 비판이라는 언론의 기능에 주목하여 관련 뉴스
기사에 대한 토픽 분석을 시도해 보았다. 그 결과 수능체제 개편 논의가 비중있는 주제로 등장하여 수능시험에 대한
한국 사회의 민감성을 보여 주었다. 학생부종합전형과 직접적 관련이 있는 주제로는 학생부종합전형의 세부적인 선
발요소에대한논의가등장하였고, 대입전형의공정성에관한논의와밀접한관계를보였다.
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