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요  약

본 연구의 목 은 학습자의 데이터 분석  사고력 향상을 한 딥러닝 기반 학습 시스템 개발 연구이다. 연구

의 내용은 다음과 같다. 첫째, 데이터 분석  사고력 향상을 해 발견학습 모형에 딥러닝 기법을 용하 다. 

이는 데이터의 계를 나타내주는 모델을 딥러닝 기법을 사용하여 생성하고, 새로운 데이터를 이 모델에 용하

여 데이터를 분석하는 과정을 경험할 수 있는 학습 방법이다. 둘째, 이 학습 방법에 따른 수업을 한 딥러닝 기

반 학습 시스템을 개발하 다. 딥러닝 기법을 사용하여 학습자가 입력한 데이터의 모델을 생성하고 용할 수 

있는 시스템을 개발하 다. 딥러닝을 용한 발견학습  시스템 설계 연구는 데이터의 요성이 더욱 커지는 

미래 사회에서 학습자의 데이터 분석  사고력을 향상시킬 수 있는 새로운 근이 될 것으로 기 한다.
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ABSTRACT

The purpose of this study is to develop a deep learning based learning system for improving learner's data an-

alytical thinking ability. The contents of the study are as follows. First, deep learning was applied to the discov-

ery learning model to improve data analytical thinking ability. This is a learning method that can generate a 

model showing the relationship of given data by using the deep learning method, then apply the model to new 

data to obtain the result. Second, we developed a deep learning based system for DBD learning model. 

Specifically, we developed a system to generate a model of data using the deep learning method and to apply this 

model. The research of deep learning based learning system will be a new approach to improve learner's data 

analytical thinking ability in future society where data becomes more important.
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1. 서론

빅데이터, 인공지능이 세계 으로 큰 향을 미치면

서 데이터화(Datafication)에 한 논의 한 지속 으로 

이루어지고 있다[17]. Kenneth Cukier와 Viktor Mayer- 

Schoenberger는 데이터화를 ‘삶의 모든 측면을 악하

여 그것을 데이터로 바꾸는 과정’이라 정의하 다[5]. 데

이터화를 통해 그것의 사용목 을 바꾸고 그 정보를 새

로운 형식의 가치로 환할 수 있다[5]. 한 데이터를 

사용하여 사회 상  문제를 새로운 시각으로 바라볼 

수 있고 문제 해결의 새로운 통찰의 도구로서 사용할 

수 있기 때문에 데이터화의 요성이 더욱 커지고 있다. 

이러한 데이터화를 통해 융, 의료/약제 산업, 생명공

학, 사회복지 등 거의 모든 사회 반 인 분야에서 다

양한 문제를 해결하고 있다[12]. 한 국의 HSC, 싱가

포르의 RAHS와 같이 세계 주요국 정부에서는 데이터 

분석을 기반으로 사회 안  미래 이슈들에 한 선

제  응 방안 마련을 한 정책을 추진하고 있다[8]. 

데이터를 실제 문제 상황에 용하기 해서는 데이터

에 한 반 인 이해의 토  에 이를 히 사용

할 수 있는 능력이 필요하다. 그리고 CSTA(Computer 

Science Teachers Association)와 ISTE(International 

Society for Technology in Education)에서는 정보과학

 사고의 핵심 개념으로 자료 수집, 자료 분석, 자료 

표 을 제시하고 있다[4]. 이러한 상황에서 데이터 능력

의 사고력으로서의 고찰과 이를 향상시킬 수 있는 방법

인 연구가 필요하다.

데이터 분석  사고력은 데이터의 수집, 분석, 변환의 

과정을 아우르는 사고력이다[14]. 이를 향상시키기 해

서는 데이터의 반 인 과정을 수업 로세스에서 경

험해 볼 수 있는 학습 과정과 방 한 양의 데이터를 분

석할 수 있는 시스템의 개발이 필요하다. 이에 본 연구

에서는 데이터 분석  사고력을 향상시키는 수업을 

한 방법으로서 발견학습 수업 모형에 기 한 수업 방법

을 제시하 다. 발견학습 모델은 주어진 자료에 한 통

찰의 과정을 통해 자료에 한 모델을 도출하고 이를 

일반화하는 학습 모델이다[10]. 본 연구에서 제시한 딥

러닝 기반 발견학습 수업 방법은 주어진 데이터를 기반

으로 딥러닝 분석을 통해 데이터의 모델을 형성하고, 이

를 다양한 데이터에 사용하는 학습 방법이다. 데이터를 

분석하는 기법에는 통계  방법, 머신 러닝(SVM, KNN 

등)을 사용한 방법 등 다양한 방법이 존재한다[16]. 본 

논문에서는 종단 간 기계학습(end-to-end machine 

learning)이라 불리는 딥러닝 기법을 사용하여 학습 시

스템을 개발한다.

본 논문은 다음과 같은 순서로 구성되어 있다. 2 에

서는 본 논문의 이론  배경인 데이터 분석  사고력과 

딥러닝에 해서 기술하 다. 3 에서는 딥러닝 기법을 

발견학습 수업 모형에 용하는 방법을 제안하 으며, 4

에서는 이 수업 방법에 합한 수업 시스템을 설계 

 구 하 다. 5 에서는 본 연구에 한 결론과 시사

을 기술하 다.

2. 이론적 배경

2.1. 데이터 분석적 사고력

데이터 기술은 정형 는 비정형 데이터를 수집, 분

석, 변환의 과정과 련된 제반 기술을 의미한다[9]. 이

러한 반 인 데이터 기술을 보유한 데이터 문가 

는 데이터 과학자는 데이터를 문제 해결 목 에 부합하

도록 데이터를 분석하고 이를 활용할 수 있는 데이터 

분석  사고력을 가진 인력이다[9]. 본 논문에서는 데이

터 분석  사고력을 데이터에 한 반 인 이해를 바

탕으로, 분석한 데이터를 사용하여 합리 인 의사결정을 

할 수 있는 사고로 정의한다. 데이터의 수명 주기는 수

집, 분석, 변환의 과정을 거친다[3]. 각각의 단계는 다음

과 같다. 최근 인터넷과 세상을 연결하는 장치의 종류가 

다양해지고 있으며, ‘사물 인터넷’의 형성으로 데이터의 

생성 속도뿐만 아니라 생성 방식 한 크게 증가하고 

있다. 수집 단계에서는 이와 같이 다양한 경로를 통해 

생성되는 데이터  문제 해결에 합한 데이터를 수집

하는 과정이다. 다음은 데이터 분석 과정이다. 데이터는 

이해할 수 있을 경우에만 가치가 있으며, 그 지 않을 

경우에는 임의 인 찰 결과에 불과하다[3]. 이와 같이 

데이터 분석 과정은 데이터를 통한 문제해결에서 가장 

요한 치를 차지하고 있다. 이 과정은 수집한 데이터 

에서 의미 있는 데이터를 바탕으로 결과를 해석하고 

상을 이해하기 한 모델을 찾아가는 과정이다. 직
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인 방법으로 방 한 데이터에서 하나의 모델을 찾는 

것은 불가능하다. 그러므로 다양한 데이터 과학 기법을 

사용하여 데이터를 분석을 실시한다. 마지막으로 데이

터의 변환 과정은 데이터 분석 과정을 통해 얻은 모델

을 사용하여, 새로운 데이터를 재정의 하거나 미래를 

측하는 과정이다. 이러한 수집, 분석, 변환의 과정을 통

해 데이터에 기반한 의사결정을 할 수 있는 데이터 분

석  사고가 가능하다.

2.2. 딥러닝

딥러닝이란 계층이 깊은 인공 신경망을 사용한 알고

리즘을 말한다[11]. 학계에서는 인공 신경망이 2∼3개의 

층으로 되어 있는 신경망을 Shallow Learning이라 하고 

그 이상인 것을 Deep Learning이라 구분한다. 이러한 

이유로 딥러닝을 심층 신경망(Deep Neural Network)이

라고도 한다.

(Fig. 1) Deep Learning Network Overview

인공 신경망은 생물의 뇌 신경망을 모델로 제작한 컴

퓨터 처리 시스템이다[15]. 뇌 신경망에는 뉴런이라는 

신경 세포가 신호 달을 담당하며, 뉴런은 상호 연결되

어 네트워크 구조를 형성한다. 뉴런과 뉴런을 연결하는 

시냅스는 신호의 수신 는 송신의 역할을 수행하며, 신

호를 송신할 때 뉴런에서 보내는 기 신호의 양이 임

계치 이상일 때 활성화되어 다음 뉴런으로 신호를 달

한다. 

인공 신경망 한 이와 유사한 구조로 설계되어 있으

며, (Fig. 1)과 같이 가장 왼쪽의 입력층, 간의 은닉층, 

가장 오른쪽의 출력층이라는 세 종류의 층으로 구성된

다. 이 때 은닉층의 수에 따라 인공 신경망이 딥러닝으

로 구분된다[11]. 아래 그림은 은닉층이 2개인 3층 인공 

신경망을 나타낸 그림이다.

각각의 노드는 웨이트라는 가상의 선으로 연결되어 

있으며, 각각의 웨이트는 연결 가 치라는 값을 가진다. 

시냅스에서와 마찬가지로 노드에 입력되는 값이 임계치

를 넘어서면 다음 노드로 값을 달하는데, 이 때 입력

신호의 총 합을 하나의 출력 신호로 변환하는 활성화 

함수를 사용한다. 이 때 사용되는 활성화 함수는 주로 

Sigmoid함수, ReLU함수, Tanh함수 등을 사용한다[15]. 

사용자가 어떠한 특정한 값을 입력하 을 때 각 노드와 

노드를 연결하는 웨이트의 연결가 치의 값에 의해 결

과가 도출되기 때문에 딥러닝에서의 핵심을 각 웨이트

가 가지는 연결 가 치의 값이라 할 수 있다. 은닉층의 

수가 깊어지면 깊어질수록 노드와 노드를 연결하는 웨

이트의 수가 그에 비례하여 증가하게 되며 이는 더 정

교한 측 모델의 생성이 가능하다. 인공 신경망에서는 

웨이트의 값을 확률  경사 하강법(Stochastic Gradient 

Descent Mathod) 등과 같은 방법을 사용하여, 최 의 

웨이트의 값으로 수정해 나간다. 이 과정을 ‘딥러닝을 

통해 데이터를 학습한다’고 표 하며, 데이터의 학습이 

완료된 모델을 도출할 수 있다[15].

2.3. 발견학습 모형

발견학습은 어떠한 상이나 자료에서 직 인 사고

인 통찰의 과정을 통해 지식의 모델을 형성해나가는 학

습으로 정의할 수 있다.

Bruner(1961)는 발견학습에서의 발견을 주 의 여러 

상을 찰하여 그 과정에서 공통성과 이질성을 찾아 

하나의 유목(category) 는 여러 개의 유목으로 나 는 

것이라고 보았다[7]. 이러한 발견학습의 배경은 형태 심

리학(gestalt psychology)에서 살펴볼 수 있다. 형태 심

리학에 따르면 학습은 학습자가 문제 사태에 한 통찰

(insight)을 획득하는 과정이다. 통찰은 사상들을 연결하

고 있는 조직의 원리 는 계를 발견하는 것을 의미

한다[2]. 이 통찰은 직  사고와 한 련을 가지

고 있다. 직  사고(intuitive thinking)는 분석 인 지

 과정에 의존함이 없이 어떤 문제 사태의 의미, 의의, 

는 구조를 악하는 행 를 의미한다[7]. 학습자가 학

습 문제를 해결하기 해 주어진 자료를 바탕으로 일반
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인 모델을 생성하는 것이 발견학습의 목표이다. 그리

고 획득한 지식을 용 한 발 으로 용한다[7].

3. 딥러닝 기반 발견학습 설계

3.1. 딥러닝 기반 발견학습

딥러닝 기반 발견학습은 발견학습 모형(Discovery 

model)에 기 하여 고안된 학습 방법이다. 제시된 학습 

자료에서 법칙 는 원리를 발견하고 이를 다른 상황에 

용하는 것이 발견학습의 주된 목표이다. 이와 유사하

게 딥러닝 기반 발견학습은 많은 양의 데이터에서 데이

터 간의 계  원리를 나타낼 수 있는 모델을 생성하

고, 이를 새로운 데이터에 용하여 의미를 도출하는 학

습 방법이다. 

기존의 발견학습 모형과 딥러닝 기반 발견학습의 차

별성은 다음과 같다. 방 한 데이터 환경에서 데이터의 

계를 추출하여 모델을 생성하기 해서는 데이터 과

학  근이 필요하다. 이에 딥러닝 기반 발견학습에서

는 데이터를 분석함에 있어 데이터 과학  기법을 용

하 다. 구체 으로, 데이터 간의 계에 한 모델을 

생성해주는 딥러닝 기법을 사용하 으며, 이를 용한 

시스템을 개발하여 딥러닝 기반 발견학습에 사용할 수 

있도록 하 다.

딥러닝 기반 발견학습은 학습자의 학습 과정 내에서 

수집하고 근할 수 있는 데이터를 사용하여, 데이터를 

분석하고 의미를 도출하는 학습활동에 합하다. 

3.2. 딥러닝 기반 발견학습 흐름

딥러닝 기반 발견학습은 데이터를 수집하고, 수집한 

방 한 양의 데이터를 딥러닝을 통해 각 데이터의 계

를 설명하는 모델을 형성하고 이를 일반화  용하는 

학습 방법이다. 딥러닝 기반 발견학습은 <Table 1>과 

같은 단계로 구성된다. 기본 인 학습 방법은 기존의 발

견학습 모형의 단계와 유사하나 데이터의 분석과정과 

모델의 생성  용 단계에서 본 연구에서 개발한 시

스템을 사용한다.

Step Detail

Explore and 

Identify Problems

Explore and identify problems, present 

learning problems

Data presentation 

and model learning

Data presentation and data scientific 

method (deep learning) Utilization 

model creation

Model evaluation 

and development

Evaluate generation model accuracy 

and improve accuracy

Generalization and 

application
Apply new data to derived models

<Table 1> Steps and details of Deep Learning Based 

Discovery Learning

첫 번째 단계는 탐색  문제 악이다. 먼  학습 문

제를 제시하고, 문제 해결을 한 데이터의 종류  자

료의 특성에 해서 살펴보는 단계이다.

두 번째 단계는 자료 제시  모델 학습 단계이다. 문

제를 해결하기 한 데이터를 제공하는 단계로, 이 단계

에서는 교사에 의해 주어진 데이터 이 외에 필요에 따

라 학습자가 추가 인 데이터를 수집할 수 있다. 이 게 

수집한 데이터를 바탕으로 본 연구에서 개발한 딥러닝 

기반 학습 시스템을 사용하여, 데이터에 합한 모델을 

생성한다. 은 양의 데이터에서는 직  혹은, 분석

인 방법으로 데이터와 데이터의 계에 해 악할 수 

있지만, 빅데이터라 불리는 방 한 양의 데이터에서 정

확한 계를 살펴보기 해서는 다양한 데이터 과학  

기법이 필요하다. 본 연구에서 사용한 딥러닝 기반 학습 

시스템은 4 에서 기술한다.

세 번째 단계는 모델 평가  발  단계이다. 이 단계

에서는 딥러닝 기반 학습 시스템을 통해 생성된 모델을 

평가하는 단계이다. 딥러닝을 통해 생성된 모델의 정확

도(accuracy) 향상을 해 딥러닝에 필요한 하이퍼 라

미터 값을 수정한다.

마지막 단계는 일반화  용 단계이다. 세 번째 단

계에서 생성한 데이터와 데이터의 계를 나타낸 모델

이 새로운 데이터에 해 어떠한 결과 값을 측하는지 

살펴본다. 
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4. 시스템 설계 및 개발

4.1. 시스템 설계

4.1.1. 시스템 설계의 방향

본 연구에서 개발하고자 하는 딥러닝 기반 학습 시스

템은 등학교 고학년  등학생을 상으로 데이터

에 기 한 발견학습을 한 시스템이다. 학습자들은 웹

페이지를 데이터를 입력하여 모델을 생성하고, 생성한 

모델을 평가  활용할 수 있도록 다음과 같은 방향으

로 설계하 다.

첫째, 데이터의 수집, 분석, 활용의 단계를 모두 경험

해 볼 수 있도록 시스템을 설계한다. 데이터 분석  사

고력을 향상시키기 해서는 데이터를 활용하는 모든 

단계를 경험해볼 필요가 있다. 이 단계가 포함된 시스템

을 통해, 시스템의 사용 과정과 학습의 단계가 일치되도

록 설계한다.

둘째, 딥러닝의 체 인 흐름을 인지할 수 있도록 

한다. 딥러닝에서는 데이터 입력 이후, 연결 가 치를 

최 화하기 해 다양한 튜닝의 과정이 필요하다. 를 

들어 노드의 입력 값에 한 출력 값을 계산하기 한 

활성화함수의 선택에서부터 연결 가 치의 값을 하

게 수정할 수 있는 확률  경사 하강법의 기법 선택 등 

최 의 학습 환경을 만들기 한 선택이 필요하다. 이러

한 선택의 과정은 딥러닝의 세부 인 내용으로서, 시스

템을 사용하는 학습자의 수 에는 부합하지 않는다. 그

러므로 시스템 설계에 있어 사용자의 수 에서 직

으로 인식할 수 있는 하이퍼 라미터만을 선정하여, 이

를 수정할 수 있도록 설계한다.

4.1.2. 시스템 구조

시스템의 Use Case 다이어그램은 (Fig. 2)과 같다. 

시스템에서는 사용자는 모델 생성과 모델 실행을 선택

할 수 있다. 

모델 생성에서는 데이터의 입력, 하이퍼 라미터의 

입력, 딥러닝 네트워크의 실행, 모델 정확도 확인을 할 

수 있다. 데이터의 입력에서는 학습자가 특징 데이터와 

정답 데이터로 구성된 csv 형식의 데이터 일을 시스

템에 입력한다. 다음으로 입력 데이터  출력 데이터의 

형태, 학습모델의 최 화를 한 반복 횟수를 하이퍼 

라미터로 시스템에 입력한다. 다음으로 딥러닝 네트워

크를 실행하여 사용자가 입력한 데이터에 합한 학습

된 모델을 생성한다. 마지막으로 시스템은 평가 데이터 

일을 사용하여 시스템의 정확도(accuracy)를 측정하

여 사용자에게 제시한다.

모델 실행에서는 데이터의 계를 나타낸 모델을 사

용하여, 살펴보고자 하는 데이터(실험 데이터)에 한 

분석 결과 값을 확인할 수 있다. 

(Fig. 2) Deep learning based Learning System Use case

4.1.3. 딥러닝 설계

딥러닝은 머신러닝의 분야로, 머신러닝은 크게 지도

학습(Supervised Learning)과 비지도학습(Unsupervised 

Learning)으로 분류된다[6]. 지도학습과 비지도학습의 

차이는 데이터에 정답(Label)의 포함 유무이다. 본 연구

에서는 지도학습 방식의 분류 딥러닝 모델을 설계하고

자 한다. 딥러닝의 체 인 흐름은 (Fig. 3)과 같다.

 

(Fig. 3) Design Flow of Deep Learning
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입출력 데이터 결정 단계는 다음과 같다. 입력된 데

이터의 특징(feature)과 정답(label)을 정하는 단계로 본 

시스템에서는 데이터의 첫 번째 열부터 마지막  열까

지를 특징 데이터로 정의하 으며, 마지막 열을 정답 데

이터로 가정하 다. 학습가설은 다음과 같이 설정하

다. 는 노드와 노드를 연결하는 연결가 치의 값이며, 

는 편향값을 나타낸다.

    

본 시스템에서의 학습 계층은 4개의 층으로 구성하

으며, 활성화 함수로 다음의 ReLU함수를 사용하 다. 

활성화 함수로 주로 사용되는 Sigmoid함수는 층이 깊어

질수록 값의 정확도를 감소시키는 한계가 있기 때문에 

이를 보완하는 ReLU함수를 사용한다[15].

      ≤ 

딥러닝 네트워크로 계산한 결과 값과 훈련데이터의 

정답 값의 차이를 나타내주는, Cost함수로는 아래의 

Cross-entropy함수를 사용한다. Cross-entropy함수는 

정답일 때 Cost값을 최소화하고, 오답일 때 그 값을 최

화하는 함수이다.

  
 

  log
마지막으로 딥러닝 네트워크의 연결가 치 값을 최

화하는 Optimizer는 확률  경사 하강법을 사용한다. 

 ←


본 시스템에서는 다양한 확률  경사 하강법  모멘

텀 기법과 AdaGrad의 장 을 융합한 AdamOptimizer를 

사용한다[13]. 그리고 정확도 향상을 한 Dropout기법

을 사용한다.

4.2. 시스템 개발

4.2.1. 시스템 개발 및 테스트 환경

본 연구에서 딥러닝 기반 학습 시스템을 개발하기 

해 사용한 환경은 <Table 2>와 같다.

딥러닝 임워크는 캘리포니아 학교 버클리 캠퍼

스(UC Berkeley)에서 개발한 Caffe, 토론토 학교(Univ. 

Toronto)의 Cuda-convert, 구 (Google)에서 개발한 

Tensorflow 등이 있다[1]. 본 연구에서는 Python 언어 

기반의 Tensorflow를 사용하여 딥러닝을 구 하 다. 

웹 로그래  환경은 Python 웹 임워크인 Django

를 사용하여 구축하 다.

Category
Programs and 

Versions
Use

OS mac OS Sierra
Development 

environment

Deep-Learning

Framework
tensorflow1.0.1

Creating a Deep 

Learning Model

Web

Framework
Django 1.11 Web development

Browser Chrome 58
System validation 

and application

<Table 2> System development environment

4.2.2. 개발의 실제

딥러닝 기반 학습 시스템은 데이터 입력, 딥러닝 기반 

모델 생성, 결과 확인, 데이터 실험의 단계로 구성된다. 

데이터 입력  딥러닝 기반 모델 생성 단계는 딥러

닝 기반 발견학습의 2단계와 3단계에 해당되며 교사가 

제시한 자료 혹은 학습자가 수집한 자료를 시스템에 입

력하여 모델을 생성하는 과정이다. 이 단계에서는 자료

의 입력과 더불어 사용자가 하이퍼 라미터를 입력할 

수 있다. 학습 데이터(Train data), 학습 반복 횟수(I 

num), 구분하고자 하는 결과의 종류(Y dim)를 입력하

는 창으로 구성된다. 

학습의 반복 횟수는 도출한 모델이 지나치게 훈련 데

이터에 과 합(overfitting)되는 문제를 해결하기 해 

한 값으로 조 이 필요하다. 장버튼을 클릭하면 

사용자가 작성한 하이퍼 라미터를 사용하여, 연구자가 

설계한 딥러닝 알고리즘에 의해 학습을 시작한다. 데이

터 입력 단계의 화면 구성은 아래 (Fig. 4)와 같다.
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(Fig. 4) Input data file and hyper parameter

본 시스템에서 실험 으로 용한 데이터는 Iris 

Dataset으로 붓꽃에 한 데이터이다. 이 데이터는 꽃잎

과 꽃받침의 비와 길이를 측정하 으며, 5개의 필드

(field)(4개의 특징 데이터, 1개의 정답 데이터)과 150개

의 코드(record)로 구성되어 있다. 시스템에서 학습 

과정을 거치게 되면 붓꽃의 특징 데이터 4개를 바탕으

로 붓꽃을 분류할 수 있는 모델이 도출된다.

(Fig. 5) Cost and accuracy graph

학습 데이터의 30%를 시험 데이터로 설정하여 학습

의 정확도를 측정하 다. 붓꽃 데이터셋(Iris Dataset)을 

사용하여 10,000번 반복학습을 실시하 다. (Fig. 5)에서 

볼 수 있듯이, 딥러닝 알고리즘에 의해 매 반복마다 딥

러닝 데이터 모델에서 도출되는 결과 값과 정답 값의 

차이를 나타내는 cost값이 아래와 같이 어드는 것을 

확인할 수 있었으며, 실험 데이터를 사용하여 모델에 

용하 을 때 그 정확도를 나타내는 accuracy값이 진

으로 증가하여 95%의 정확도를 보 다.

학습이 완료되면 ‘결과 확인하기’와 ‘인공지능 실험하

기’창이 사용자에게 제시되며, ‘결과 확인하기’ 버튼을 

클릭하면, 반복 횟수에 따른 오차 값과 실험 데이터를 

딥러닝 네트워크에 용하 을 때의 정확도 값을 다음 

(Fig. 6)와 같이 그래 와 표로 제시하여, 사용자가 시스

템의 학습 과정을 볼 수 있다.

(Fig. 6) System process check by learning step

데이터 실험하기는 딥러닝 기반 발견학습의 4단계에 해

당하며 학습자가 ‘인공지능 실험하기’ 버튼을 클릭하면 

(Fig. 7)과 같이 딥러닝 기법을 통해 도출한 모델을 사용할 

수 있다. 사용자는 실험 데이터(Experiment data)를 선택

한 후 장 버튼을 클릭하여, 학습된 모델을 통해 결과를 

얻을 수 있다. 개발한 시스템에 4개의 필드(field)와 1개의 

코드(record)로 구성된 iris_check.csv 일을 입력하면, 

딥러닝 기반으로 생성된 모델에 데이터를 용하여 이 데

(Fig. 7) Model experiment and check results
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이터가 어떤 종류의 붓꽃인지 알려 다. 본 연구에서 사용

한 시스템의 실제 구 은 https://vimeo.com/222613934에

서 동 상으로 볼 수 있다.

5. 결론 및 시사점

본 연구에서는 학습자의 데이터 분석  사고력 향상

을 한 학습 모형을 설계하고 실습 시스템을 개발하

다. 구체 으로 연구자는 발견학습 모형에 딥러닝을 

용하 다. 딥러닝 기반의 발견학습은 학습 문제에 합

한 데이터를 수집하고, 수집한 데이터를 딥러닝 기법을 

통해 데이터의 계를 효과 으로 표 해주는 모델을 

생성한다. 그리고 이 모델을 사용하여 새로운 데이터의 

분석을 통해 학습자의 데이터 분석  사고력을 높일 수 

있는 학습 방식이다. 이 학습 방식을 구 하기 해 딥

러닝 기반 학습 시스템을 개발하 다. 방 한 데이터를 

분석하기 해서는 데이터 과학  기법을 사용하여야 

한다. 이에 딥러닝 기법을 사용하여 딥러닝 기반 발견학

습에 따라 학습을 실시할 수 있는 환경을 조성하 다.

본 연구의 시사 은 다음과 같다. 첫째, 데이터화  

데이터 분석에 한 능력이 강조되는  시 에서 학습

자의 데이터 분석  사고력을 향상시킬 수 있는 딥러닝 

기반 발견학습 방식을 제시하 으며, 이를 지원하는 시

스템을 개발하 다.

둘째, 딥러닝 기법을 사용하여 데이터를 분석하는 과

정을 통해 학습자들이 주변에서 수집할 수 있는 각종 데

이터에서 하나의 모델을 만들고, 이 모델을 통해 새로운 

데이터( 상)를 측할 수 있는 경험을 제공할 수 있다.

본 연구를 통해 학습자의 데이터 분석  사고력를 높

일 수 있으며, 데이터에 한 통찰을 통해 다양한 문제

를 해결할 수 있는 새로운 을 제공할 수 있을 것으

로 기 한다. 
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