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1. 서  론

전문 서비스용 로봇[1]중에서 수중로봇은 해양에서의 광대한 자원과 에너지, 공간을 활용하기 

위해 투입된다. 이에 따라 현재 수많은 수중 잠수정의 무인화 기술에 관한 연구들이 진행되고 있다. 

수중에서 잠수정을 무인화 하기 위해서는 로봇을 원격으로 조정(Remotely Operated Vehicle)하거나 

자율적으로 잠수정을 동작(Autonomous Underwater Vehicle)하기 위한 항법기술이 필수적이다. 

수중로봇의 항법기술은 위치추정[2], 경로계획[3], 지도 작성[4], 경로추적[5] 등이 있으며 이러한 

항법기술을 사용하여 무인화 조작이 가능해진다[6]. 수중에서의 항법기술은 센서의 의존도가 

높고 여러 가지 환경변수에 대한 불확실성이 존재한다. 그리고 수중환경은 지상과 다른 매질의 

전도특성, 매질의 탁도에 의해 발생되는 센서의 잡음과 외란에 의한 비정상 측정값, 수온에 따른 센서 

측정값간의 상관관계가 존재하게 된다. 
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요  약
본 논문은 수중 운반체의 위치추정을 위해 사용되는 센서들의 시뮬레이션에 의한 측정값 생성 방법을 기술한다. 수중 로봇의 
경우 항법의 실제 운항 실험에 많은 시간과 경비가 소요되며, 다양한 조건에서의 알고리즘 검증을 위해 실험 조건을 임의로 
변화시키기 어렵다. 따라서 수중 항법의 시험 검사를 위해서는 실제 환경에서의 실험 전에 시뮬레이션을 통한 성능의 검증이 
필수적이다. 본 연구에서는 거리 측정 센서, 깊이 측정 센서, 속도 측정 센서 그리고 자세 측정 센서들을 대상으로 실제 
측정 상황에서 발생 가능한 불확실성들을 반영하여 센서 측정값을 시뮬레이션에 의해 구하는 방법을 구현한다. 측정값은 
가우시안 잡음, 비정상 측정값, 그리고 측정치 사이의 상관관계에 의한 불확실성을 포함한다. 또한 각각의 센서들에 대하여 
측정값의 불확실성은 물론 측정 시각도 불확실성이 포함되어 결정된다. 시뮬레이션을 통해 구해진 측정값에 대하여 
통계적인 방법으로 불확실성에 관한 변수들을 구하고 센서 측정값의 설계시에 목표하였던 불확실성 변수 값들과 비교하여 
제안된 방법의 타당성을 검증하였다. 또한 시뮬레이션에 의하여 구한 센서 측정값을 위치 추정 알고리즘에 적용하여 
시뮬레이션 로봇의 실제 위치와 추정 위치를 비교하는 방법으로 실제 활용 가능성을 보인다.
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Abstract
This paper describes a simulation method to generate sensor measurements for location estimation of an underwater robot. Field trial 
of a navigation method of an underwater robot takes much time and expenses and it is difficult to change the environment of the 
field trial as desired to test the method in various situations. Therefore, test and verification of a navigation method through simulation 
is inevitable for underwater environment. This paper proposes a method to generate sensor measurements of range, depth, velocity, 
and attitude taking the uncertainties of measurements into account through simulation. The uncertainties are Gaussian noise, outlier, 
and correlation between the measurement noise. Also, the method implements uncertainty in sampling time of measurements. The 
method is tested and verified by comparing the uncertainty parameters calculated statistically from the generated measurements with 
the designed uncertainty parameters. The practical feasibility of the measurement data is shown by applying the measurement data 
for location estimation of an underwater robot.

Key Words : Simulation, Sensor Measurement, Measurement Uncertainty, Underwater Robot, Gaussian Noise, Outlier, Correlation, 
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실해역 자율항법 실험은 실제 센서의 측정값들을 직접 구하고 

추정 알고리즘을 이용하여 그 성능을 확인한다. 그러나 실험의 

위험성, 실험환경 제어의 어려움, 그리고 시간과 경비의 소요가 

크므로, 실증 실험 이전에 시뮬레이션을 통한 검증이 선행되어야 

한다. 시뮬레이션으로 자율항법 연구를 진행하기 위해서는 

시뮬레이션 된 센서 측정값들이 필요하며 각종 불확실성에 

대한 고려가 필수적이다. 시뮬레이션을 통한 연구에서는 사전에 

수중로봇에 사용되는 센서와 외부 환경 조건을 고려하여 실제 환경과 

얼마나 유사하게 시뮬레이션 환경이 설계되었는지가 중요하다. 

본 논문은 수중항법기술 연구를 진행 할 때 발생되는 여러 가지 

외부 환경에 의한 제약조건을 극복하고 사전에 센서 출력 및 각종 

항법 알고리즘의 검증을 위하여 항법 센서들의 측정값을 여러 가지 

불확실성에 대해 고려하여 시뮬레이션 한다. 불확실성들은 센서 

측정값 자체의 불확실성에 의한 잡음과 외부환경에 의해 발생하는 

센서 측정값 사이의 상관관계, 센서의 비정상적인 동작으로 인한 

측정오차로 구분할 수 있다. 이러한 불확실성이 포함된 시뮬레이션 

된 센서 측정값들을 사용하여 다양한 조건하에서 항법성능의 

확인이 가능하다.

센서 측정값 시뮬레이션의 장점은 실제 실험 환경에서 획득하기 

어려운 백색잡음과 측정 센서간의 상관관계, 비정상 측정값을 

제어 및 조작가능하다. 제공하는 시뮬레이션 된 센서 측정값들은 

통계적인 방법으로 불확실성에 대한 성분들을 직접 구하여 

검증한다. 간접적인 검증 방법으로는 생성된 시뮬레이션 측정 

센서의 상관관계가 위치추정 성능에 미치는 영향을 비교하여, 

상관관계가 적절히 반영되어 측정값이 시뮬레이션 되었는지 알 수 

있다.

본 논문의 구성은 다음과 같다. 2장에서는 제안된 알고리즘에 

사용되는 표기법을 정리한다. 3장에서는 측정값을 생성하는 

알고리즘을 설명한다. 4장에서는 다양한 조건에서 시뮬레이션 된 

센서 측정값들을 구하고, 조건에 부합한 측정값이 구하여졌는지 

검증한다. 5장에서는 연구 결과를 검토하고 가능한 추가 연구를 

제안한다.

2. 표기법

시뮬레이션을 통하여 센서 측정값을 구하는 방법을 설명하기 

위해 사용될 기호를 정리하면 다음과 같다.

	 시간 에서의 상태변수;

	

	 시간 에서 속도 값;

	

	�� 시각 에서의 로봇의 속도 측정값에 포함된 가우시안 

잡음;

	

	 로봇 이동정보가 구해지는 번째 샘플링 시각

	 센서 측정이 일어나는 번째 샘플링 시각

	 시간 에서 센서에 의해 측정되는 속도 값;

	

	 시간 에서 센서에 의해 측정되는 거리 값;

	

	 시간 에서 센서에 의해 측정되는 깊이 값

	 센서 측정 시각 에 대한 가우시안 잡음

	시각 에서 속도 값에 대한 가우시안 잡음;

	

	 시각 에서 측정된 거리 값에 대한 가우시안 잡음;

	

	 시각 에서 측정된 깊이 값에 대한 가우시안 잡음

	 상관관계 값이 갱신되는 시각

	 상관관계 값이 갱신되는 시간 간격

	 시각 에서의 상관관계 값에 대한 가우시안 잡음

	 무작위로 개 표본 추출한 시간 행렬

	 비정상 측정값

	 카이제곱검정 분포 값

	 번째 비컨에서 로봇까지 거리의 참 값

	 번째 비컨에서 로봇까지 센서에 의해 측정된 거리 값

       

3. 센서 측정값 시뮬레이션

센서 측정값을 시뮬레이션하면 실제 센서의 측정값 대신 항법 

성능 검증을 위하여 사용할 수 있으며, 다양한 환경 조건에서의 센서 

측정값을 예측하여 구할 수 있다. 다음 그림1은 시뮬레이션으로 

센서 측정값을 생성하는 과정을 나타낸다.

 그림1은 시뮬레이션으로 측정 정보를 생성하는 과정을 나타낸다. 

먼저 로봇 명령을 통해 로봇의 이동정보를 생성하고 로봇이 이동될 

때 측정 되는 센서정보를 생성한다. 이때 측정 센서 정보의 출력 

시간은 동기식/비동기식으로 출력 시간 처리가 가능하며 다양한 

환경 조건을 만족시키기 위해 세 가지 잡음에 대해 고려하여 실제 

실험환경과 유사성을 갖도록 한다.

다음 각 절들은 전체 시뮬레이션 과정에서 세부적으로 정보들을 

생성하는 방법에 대해 기술한다. 
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3.1. 로봇 이동정보 시뮬레이션

로봇 이동정보는 로봇의 실제 주행 궤적을 나타내며 각 시간에서 

출력되는 시뮬레이션 센서 측정값을 생성하기 위한 용도로 

사용된다. 

로봇 이동정보를 생성하는 원리는 다음과 같다. 먼저 원하는 

주행 시간을 결정하고 해당 시간에서 원하는 위치와 방향으로 

주행하기 위해 속도 명령을 내린다. 해당 시간에서 로봇의 실제 속도 

값은 실험 환경 조건을 만족시키기 위하여 불확실성을 고려한다. 

실험 환경에서는 로봇을 물리적으로 이동시키거나 원격으로 조정 

할 경우 잡음으로 인한 오차가 발생한다. 따라서 오차에 대한 

불확실성을 가우시안 잡음으로 고려한다. 

로봇의 이동 정보의 생성은 속도명령과 속도정보의 오차에 대한 

가우시안 잡음을 고려하여 표 1과 같이 나타낸다.

표 1. 이동정보 생성 알고리즘
Table 1. Algorithm for generation of motion data

1. Algorithm motion_data 

2. for t = 0 to N do

3.   

4.   motion_model 

5. endfor

6. return 

표 1은 로봇 이동정보를 생성하는 알고리즘으로 시간 에서 

속도명령 에 가우시안 잡음 를 적용하여 로봇이 이동할 

때의 실제 속도에 대한 불확실성을 고려한 것으로 나타낸다. 생성된 

로봇의 실제 속도 값 는 추측항법[7]에 적용하여 시간 에서 

로봇의 위치와 자세를 나타내는 를 구하고 로봇의 위치에 대한 

이동궤적으로 나타낸다. 따라서 표 1의 알고리즘에서 생성되는 

정보는 시간 에서 로봇의 실제 속도 값 과 위치 및 자세  

이다.

3.2. 동기식/비동기식 센서 출력 시간 시뮬레이션

측정 센서 정보 획득 시 측정 정보 처리 시간은 동기식 처리방법과 

비동기식 처리방법이 있다. 동기식 처리방법은  비동기식에 비해 

전송 효율이 높은 장점이 있지만 하나의 기준시간으로 동기 신호를 

맞추어야 하는 문제로 별도의 기억장치를 필요로 하기 때문에 가격 

대비 효율이 좋지 않다.  따라서 비동기식 처리방법을 일반적으로 

사용하지만 시뮬레이션 측정 센서정보를 생성할 때에는 동기식 

처리방법이 필요하다. 각 센서 정보가 측정되는 시각에서 모든 센서 

정보들이 출력되기 때문에 불확실성에 대하여 잡음을 편리하게 

적용할 수 있고 검증하는 측면에서도 잘 적용되었는지 판단하는 

것이 용이하다. 

다음은 센서 출력 시간 정보를 생성하는 방법으로 표 2와 같이 

알고리즘으로 나타낸다.

표 2. 센서 측정 시각 생성 알고리즘
Table 2. Algorithm for generation of sensor measurement time

1. Algorithm measurement_time 

2. for t = 0 to N do

3.   update  

4.   

5.   

6. endfor

표 2에서 는 동기식 센서출력 시간과 비동기식 센서출력 

시간을 생성할 때 다른 의미를 갖는다. 먼저 동기식 센서 출력시간은 

동기화 시점의 시간에서 모든 센서 측정 정보를 출력해주기 때문에 

모든 센서의 출력되는 시간간격 가 같다. 하지만 비동기식 센서 

출력 시간을 고려해야 하는 이유는 여러 가지 측정센서 정보들의 

출력 시간이 실제로 동일한 시간에서 출력 되지 않기 때문에 는 각 

센서마다 독립적으로 다르게 설정 되어야 한다. 따라서 비동기식 

센서 출력 시간은 표 3과 같이 실제 측정 센서의 데이터 시트를 

참고하여 만들었으며 본 논문에서 사용하는 측정 센서들로 

구성되었다. 선속도를 측정하는 DVL(Doppler Velocity Log)은 

TeleDyne RD사의 Workhorse Navigator, 각가속도를 측정 하는 

그림 1. 센서 측정값을 시뮬레이션으로 구하는 과정
Fig. 1. Procedure for sensor measurement simulation 

표 3. 측정값 갱신 주기
Table 3. Update rate of measurement

sensor (sec)

DVL 0.20

AHRS 0.01

range1 0.10

range2 0.10

range3 0.10

range4 0.10

depth 0.02



http://dx.doi.org/10.5391/JKIIS.2016.26.3.208

수중 운반체 위치 추정 센서의 측정 시뮬레이션 | 211

AHRS(Miniature Attitude Heading Reference System)는 microstrain 

사의 3DM-GX3Ⓡ-25, 거리를 측정하는 HPT Ultra-Short BaseLine과 

Telemetry Transceiver, 깊이를 측정하는 Submersible Depth Sensors 

Series8000을 참조하였다.

3.3. 가우시안 잡음을 적용한 센서 측정값 시뮬레이션

본 절에서는 로봇의 이동에 따른 센서 측정값의 시뮬레이션 

과정을 소개한다. 수중 실험은 운반체에 여러 가지 센서들을 

장착하여 운반체가 이동할 때 센서의 측정값들을 실시간으로 

획득한다. 센서의 종류는 속도측정 센서, 거리 측정센서, 깊이측정 

센서로 구성된다. 다음 표 4는 속도 측정값의 생성 방법을 

알고리즘으로 표현하였다.

표 4. 속도 측정값 생성 알고리즘
Table 4. Algorithm for generation of velocity measurement data   

1. Algorithm velocity_data 

2. for j = 0 to N do
3.  for i = 0 to N do
4.   if   & 

5.

6.   endif  
7.  endfor
8. endfor

표 4에서 다섯 번째 과정은 표 1에서 로봇이 이동할 때의 시간 과 

로봇의 실제 속도 값 에 가우시안 잡음 을 고려하여 

센서에서 얻어지는 속도 측정값 을 생성한다. 

로봇의 위치추정을 위해 사용하는 외 수용성 센서는 불확실성을 

극복하기 위해 센서를 융합하여 사용한다[8]. 본 논문에서는 외 

수용성 센서 측정값을 시뮬레이션 하기 위하여 거리와 깊이에 대한 

두 가지 측정값을 생성한다. 다음은 거리 측정값 생성 방법을 표 5와 

같이 나타낸다.

일곱 번째 줄에서 생성된 거리 측정값 은 로봇의 위치 

좌표에서부터 비컨 위치 까지 거리에 대한 참 값을 

구한다. 센서에 의해 측정되는 거리 값은 불확실성들을 포함하기 

때문에 가우시안 잡음 을 고려해야 한다.

다음 표 6은 깊이 측정값을 생성하는 알고리즘이며 거리측정값 

생성 방법과 동일하다.

표 6. 깊이 측정값 생성 알고리즘
Table 6. Algorithm for generation of depth measurement data

1. Algorithm depth_data 

2. for j = 0 to N do
3.  for i = 0 to N do
4.   if & 

5.    

3.    = motion_model 

4.    

8.    break
9.   endif
10.  endfor
5. endfor

로봇이 위치한 실제 깊이 값은 시간 에서 수면에서의 좌표

(0,0,0)부터 로봇위치까지의 높이 를 구하고 깊이 측정값은 

에 가우시안 잡음 을 적용하여 만든다. 

3.4 상관관계와 비정상 측정값이 고려된 거리 센서 측정값 

시뮬레이션

본 절에서는 외부환경 및 센서특성에 의해 발생되는 잡음을 

고려하기위해 거리 측정값에 다양한 잡음을 적용하는 방법을 

기술한다. 잡음의 종류는 가우시안 잡음, 센서 간의 상관관계, 

비정상 측정값으로 구분하고 다음 과정을 통해 실제 환경과 유사한 

거리 측정값을 만든다.  

가우시안 잡음은 표 4, 표 5, 표 6에서 다음 식(1), 식(2), 식(3)과 

같이 구하였다.

	 	 (1)

	 	 (2)

	 	 (3)

식(1)은 로봇이 이동할 때의 실제 속도 값 에 속도 측정 

센서의 불확실성을 고려하기 위하여 가우시안 잡음 을 

적용한다. 식(2)는 센서 측정이 일어나는 번째 샘플링 시각 에서 

비컨과 로봇위치까지 거리의 참값 이 거리 측정값에 포함된 

가우시안 잡음 을 적용하였다. 식(3)의 깊이 측정값은 식(2)

와 같은 방법으로 잡음이 적용된다. 

표 5. 거리 측정값 생성 알고리즘
Table 5. Algorithm for generation of range measurement data

1. Algorithm range_data 

2. for j = 0 to N do
3.  for i = 0 to N do
4.   if  & 

5.    

6.     = motion_model 

7.

8.    break
9.   endif
10.  endfor
11. endfor
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가우시안 잡음이 포함된 거리 측정값 은 상관관계 값 

과 비정상 측정값 이 적용되며 다음 표 7은 거리 측정값에 

대한 상관관계를 고려하기 위한 알고리즘이다.

표 7. 상관관계 적용 알고리즘
Table 7. Algorithm for application of correlation

1. Algorithm Application_correlation 
2. for i = 0 to N do
3.  if 

4.   update 

5.   
6.  endif
7.  
8. endfor

표 7의 알고리즘은 센서 측정이 일어나는 번째 샘플링 시각이 

시간간격 의 안에 들어올 경우 상관관계 값에 대한 가우시안 잡음 

를 표 5와 식(2)에서 구한 거리측정 값 에 적용한다. 번째 

샘플링 시각이 시간간격 을 벗어날 경우 상관관계 값에 대한 

가우시안 잡음 을 업데이트하고 현재시간은 다음 시간간격으로 

넘어가기 위해 다섯 번째 줄의 알고리즘을 수행하도록 한다.

다음 표 8은 거리 측정 센서가 비정상적인 측정값을 발생시킬 

때의 조건을 고려하기 위해 만든 알고리즘이다.

표 8. 비정상 측정값 생성 알고리즘 
Table 8. Algorithm for generation of outlier measurement

1. Algorithm Application_outlier 

2.

3. for i = 0 to N do

4.  if 

5.   
6.  endif
7. endfor

표 8에서 은 센서 측정이 일어나는 번째 샘플링 시각 에서 

무작위로 개만큼 표본 추출하여 비정상 측정값이 생기는 시간 

행렬을 만든다. 그리고 시각 와 을 비교하여 시간이 같을 경우 

비정상 측정값이 적용되는 시점으로써 표  7의 일곱 번째 줄의 

가우시안 잡음과 상관관계가 적용된 거리 측정 정보 에 

임의의 상수 를 적용한다. 

따라서 다음 식 (4)는 최종적으로 모든 잡음이 포함된 거리 

측정값을 나타낸다.

	 	 (4)

4. 실험평가

3장에 기술된 내용을 이용하여 시뮬레이션 된 센서 측정값들을 

생성한다. 생성된 센서 측정값들에 대한 불확실성들이 적절하게 

적용 되었는가를 판단하기 위하여 통계적인 방법으로 공분산 

행렬을 직접 구한다. 통계적으로 구한 거리와 깊이 측정값의 공분산 

행렬과 알고리즘 구현시 사용한 잡음 값들을 비교하는 직접적인 

방법을 통해 실제 불확실성 값들이 정확히 구현되었는지 검증한다.

로봇은 초기위치 (0,0,0)에서 3분 동안 주행 하도록 설정하였으며 

로봇의 속도명령과 로봇의 속도 측정값에 포함된 가우시안 잡음

은 다음 표 9와 같이 설정한다.

표 9. 로봇 명령과 로봇 이동에 대한 가우시안 잡음
Table 9. Gaussian noise for robot command and robot motion

 command motion noise( )

0.5m/s 0.10

0.0m/s 0.00

0.2m/s 0.15

0.0rad/s 0.00

0.0rad/s 0.00

0.5rad/s 0.10

표 9는 수중환경 위치추정 실험에서 로봇의 주행을 위해 

실험자의 측정 오차, 로봇 구동을 위한 외부 입력 장치에 의한 오차가 

발생한다. 따라서 로봇의 움직임에 대한 오차를 실제 실험 환경과 

유사하도록 만들기 위해 표 9와 같이 파라미터를 설정하였다.

그림 2는 로봇명령에 의한 주행 궤적(검정색 점선)과 로봇의 실제 

주행 궤적(빨간색 실선)을 표 9를 참고하여 생성한다.

다음 표 10은 센서 측정값에 대한 가우시안 잡음을 고려할 때 

사용한 표준편차 값을 정리하였다.

그림 2. 로봇 명령에 의한 궤적과 실제 이동 궤적
Fig. 2. Trajectory by robot command data and trajectory of real motion
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표 10. 시뮬레이션 센서 측정값에 포함된 가우시안 잡음
Table 10. Gaussian noise applied to simulated measurement

standard 
deviation

value

velocity measurement 
noise

0.1

0

0.1

0

0

0.1

range measurement 
noise

0.1

0.1

0.1

0.1

depth measurement 
noise

0.2

표 10은 센서 측정 값이 출력 될 때 센서 내부적으로 발생하는 

측정 오차를 고려하기 위하여 위와 같이 파라미터를 설정하였다. 

파라미터 값은 사용자가 센서 측정값의 잡음을 임의로 변경해 

가면서 실험할 수 있는 장점이 있다.

표 11은 표 10의 가우시안 잡음을 설정하기 위해 참고한  실제 

센서들의 불확실성 관련 값들을 보여준다. 

표 11. 가우시안 잡음 관련 센서 특성 사양
Table 11. Specification of sensor features related to Gaussian noise

sensor feature value

AHRS Attitude resolution

DVL Precision 

Range 
measurement

Range Precision 0.01%

Depth 
measurement

Accuracy 0.01%

Resolution

4.1. 가우시안 잡음 적용 검증

공분산 행렬은 시뮬레이션으로 생성된 전체 거리 측정값과 깊이 

측정값을 이용하여 통계적인 방법으로 구하였으며 측정값에 적용한 

불확실성 값들을 알 수 있다. 다음 식(5)는 공분산 행렬을 나타내며 

거리와 깊이 측정값에 적용한 가우시안 잡음 값 을 관찰 할 수 

있다.

(5)

네 가지 거리측정 값에 대한 가우시안잡음 의 표준편차 

값으로 , 깊이측정 값에 대한 가우시안 잡음

의 표준편차 값은 로 설정 하였다. 식(5)의 대각 행렬

을 살펴보면 ~ 까지 0.01에 가까운 숫자가 나타나는 것은 

거리 센서 측정값에 적용한 가우시안 잡음 의 표준편차를 

로 설정하였기 때문이다. 성분은 깊이 

측정값에 대한 불확실성을 나타내며 적용한 가우시안 잡음이 

표준편차 값으로 로 설정되었기 때문에 의 결과로 

0.0405값이 나타났다.    

4.2. 상관관계 적용 검증

측정센서의 상관관계 검증 실험은 전체 시뮬레이션 측정 센서 

값에 가우시안 잡음을 적용하지 않고 독립적으로 거리측정 값에 

상관관계 값만을 적용하였으며 1초 간격으로 를 적용한다. 

의 표준편차 값은 상관관계가 클 경우에는 , 작았을 

경우에는 로 설정하여 적용하였으며 1초간격 내에서는 

동일한 상관관계 값이 적용된다. 다음 식(6)와 식(7)은 시뮬레이션에서 

생성된 4 개의 거리와 1 개의 깊이 측정 값에 대하여 통계적으로 구한 

공분산 행렬이다.

	 	 (6)

	 	 (7)

식 (6)은 인 경우, 식 (7)은 인 경우의 공분산 

행렬이다. 식(6)과 식(7)에서 비 대각 행렬의 성분 값[9]은 거리와 

깊이 측정값에 대한 상관관계 값을 나타낸다. 식(6)의 비 대각 

행렬에서 값이 존재하는 것은 상관관계가 높을 경우  로 

설정하였기 때문에   값에 근사한 값으로 나타내어지며 

성분 와 같이 0으로 나타난 이유는 깊이 측정값에 대한 상관관계를 

적용하지 않았기 때문에 거리 측정값과 깊이 측정값에 관계된 

성분들은 모두 0으로 나타난다.

4.3. 가우시안 잡음과 상관관계 복합적용 검증

잡음을 복합적으로 적용한 실험은 가우시안 잡음 과 

상관관계 를 동시에 거리측정 값에 적용한다. 잡음들에 대한 

표준편차 값은 위에서 설정한 값과 동일하며 실험은 상관관계가 

높을 경우 식 (8)과 낮을 경우 식(9)로 구분하여 공분산 행렬로 
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나타내었다.

	

	 (8)

	 	 (9)

4.4 위치추정 결과에 의한 시뮬레이션 측정값 검증

가우시안 잡음, 상관관계 값, 비정상 측정값이 포함된 

시뮬레이션 측정 정보를 사용하여 실제로 세 가지의 EKF(Extended 

Kalman Filter)위치추정 알고리즘[10]에 적용하였다. EKF 위치추정 

알고리즘의 종류는 AS(Asynchronous), SC(Synchronous Collective), 

SI(Synchronous individual)방법으로 나눌 수 있으며, SC방법은 

시뮬레이션 측정값에 상관관계 값이 적용 되었을 경우 다른 

방법들에 비해서 추정성능이 좋다[11].

표 12는 시뮬레이션 측정값 검증을 위해 사용한 EKF위치추정 

알고리즘[16]에 대한 의사코드를 나타낸다. 

표 12. EKF위치추정 처리과정
Table 12. Procedure for EKF location estimation

Localization EKF( , , , )

1. ,  = Prediction step( , , ,

2. ,  = Correction step( , , )

3.return , 

표 12에서 첫 번째 줄은 속도정보 를 이용하여 추측항법

(Dead-reckoning)을 적용하고 수중로봇의 위치를 예측한다. 두 번째 

줄은 시뮬레이션 거리측정센서와 깊이측정 센서의 측정값 을 

이용하여 예측된 위치를 최종적으로 보정하게 되며 참고문헌[16]

에서 2.2.2절의 보정 방법을 사용한다. 알고리즘에서 측정값들에 

대한 불확실성은 측정값 생성 시 고려하였던 잡음들을 이용하여 

조절 파라미터로 선택하였다.

표 13은 세 가지 종류의 EKF위치추정 알고리즘을 적용한 검증 

결과를 나타내며 검증방법은 로봇의 이동정보에서의 위치를 

기준으로 로봇추정위치 사이의 거리를 계산하여 거리오차평균

(Mean), 거리오차의 표준편차(Standard deviation), 최대오차거리

(Maximum error), 표준 오차(RMSE, Root Mean Squares Error)로 

나타낸다.

표 13. 생성된 측정값을 이용한 위치추정 결과의 통계적 해석
Table 13. Statistical analysis of the estimation using the generated measurement

Case Mean
Standard 
deviation

Maximum 
error

RMSE

AS 0.1522 0.0869 0.6016 0.1332

SC 0.1537 0.0795 0.5873 0.1730

SI 0.1737 0.0885 0.6011 0.1950

표 13의 결과를 살펴보면 SC 방법이 비교적 가장 성능이 우수한 

것을 확인할 수 있으며 사용한 시뮬레이션 측정값에 상관관계 값이 

존재한다는 것을 의미한다. 다음 그림3은 성능이 우수하였던 SC

방법에서의 위치추정결과와 샘플링 시간에서 발생되는 거리오차를 

그래프로 나타내었다.

(a) Localization by SC method

(b) Distance error of estimated location

그림 3. 생성된 측정값을 이용한 위치추정 결과
Fig. 3. Result of localization using the generated measurement

그림3에서 위치추정 알고리즘은 EKF synchronous collective(SC)

방법이다. 사용한 시뮬레이션 측정값들은 모든 잡음들이 

포함되어있으며 거리측정 값에 대한 상관관계가 높게 적용 했을 
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경우이다. (a)에서 검정색 점선은 로봇의 실제 이동정보이며 빨간색 

실선은 시뮬레이션 측정값을 사용한 EKF synchronous collective 

위치추정 결과를 나타낸다. (b)는 샘플링 시간에서 로봇의 실제 

이동 궤적(점선)과 EKF알고리즘에 의한 추정 궤적과의 거리오차를 

그래프로 나타내었다. (b)의 거리오차에 대한 수치적 정보는 표 13에 

통계적으로 해석하여 나타내었다.

표 14는 최종적으로 생성된 시뮬레이션 측정값들 중에서 

비정상적으로 동작할 때의 상황을 검증하기 위하여 나타내었다. 

알고리즘을 수행하면서 카이제곱검정[12]을 통해 비정상 

측정값이라고 판단되는 측정값 검출된 횟수와 시뮬레이션 센서 

측정값을 만들 때 적용한 비정상 측정값을 포함한 센서 측정값의 

개수를 비교한다. 

표 14. 비정상 측정값의 검출 검증
Table 14. Verification of detection for outlier

Case
Rate of successful 

association
number of success/

number of outlier error

1 100% 276/276

2 95.7% 264/276

3 100% 276/276

카이제곱 검정은 다음 식(10)과 같이 실시한다.

	 	 (10)

비정상 측정값은 오차범위로 설정하였으며 비정상 

측정값을 제거하기 위하여 는 2.5로 설정하였다. 정규분포표에서는 

98.76%안에서 정상적인 측정값이라고 판단한다. Case1과 Case3는 

비정상 측정값이 발생하였을 때 거리 측정값을 100%로 검출한 것을 

확인 할 수 있다. 결론적으로 비정상 측정값이 적용되어 만들어진 

측정값들이 알고리즘 안에서 카이제곱 검정을 통해 비정상 

측정값이라고 검출 된 것을 확인 할 수 있었으며 비정상 측정값이 잘 

적용된 시뮬레이션 된 측정값을 생성하였음을 알 수 있다.

5. 결론

본 논문은 센서에 대한 성능 시험과 검증을 위하여 위치추정 

실험에서 사용하는 센서 측정값의 시뮬레이션 방법을 기술하였다. 

시뮬레이션 센서 측정값은 센서의 특성과 여러 가지 불확실성을 

고려하여 실제 실험환경과 유사성을 갖도록 설계하였다. 

본 논문의 장점은 실제 수중로봇의 위치추정을 위해 사용되는 

측정 센서들은 불확실성에 대한 정확한 값을 알 수 없지만 

시뮬레이션 방법에서는 적용한 불확실성 값을 찾는 것이 가능하였다. 

시뮬레이션 된 센서 측정값은 불확실성을 고려하기 위해 각각의 

센서 측정값에 가우시안 잡음을 적용하였다. 거리 측정값의 경우는 

센서 간의 상관관계와 비정상적인 측정오차에 대하여 불확실성을 

추가적으로 고려하였다. 생성된 시뮬레이션 센서 측정값의 검증을 

위하여 통계적인 방법으로 거리와 깊이 측정값에 대한 공분산 

행렬을 구하였으며 시뮬레이션 측정값 생성 시 적용한 불확실성 

값들과 비교하였다. 공분산 행렬은 거리측정 값, 깊이측정 값에 대한 

상관관계를 알 수 있으며 센서 측정값들을 생성하기 위해 고려한 

불확실성 값들을 추론할 수 있다. 거리와 깊이 측정값에 적용된 

불확실성을 간접적인 방법으로 검증하는 방법도 나타내었다. 

간접적인 방법은 시뮬레이션 된 측정값에 상관관계 값이 올바르게 

적용되었는지 확인하기 위하여 상관관계 값이 존재한다는 것을 알 

수 있는 SC방법과 그렇지 않은 SI방법의 위치추정 결과를 비교한다. 

시뮬레이션 된 측정값에 포함되는 불확실성 중에서 비정상 측정값 

검출도 실행하였다. 알고리즘 내에서 카이제곱 검정을 통해 실제로 

비정상 측정값이 검출 되었으며 비정상 측정값이 잘 적용 된 

시뮬레이션 측정값을 생성하였음을 확인 하였다.

본 연구에서는 수중환경에서의 여러 가지 불확실성들을 

고려하여 시뮬레이션 센서 측정값들을 생성하고 생성 된 센서 

측정값에 포함된 불확실성에 대한 검증을 하였으나 향후 측정 

센서의 측정 편차[13]에 의한 잡음을 추가적으로 고려하고 

시뮬레이션 측정값들을 이용하여 위치추정 뿐만 아니라 자세 추정

[14][15]에 대한 검증도 필요한 것으로 판단된다.
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