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컬러 성분의 정규화와 가중치 합을 이용한 컬러 조작 검출

( Color Modification Detection Using Normalization and                 

Weighted Sum of Color Components )

신 현 준*, 전 종 주*, 엄 일 규** 

( Hyun Jun Shin, Jong Ju Jeon, and Il Kyu Eomⓒ )

요  약

대부분의 디지털 카메라는 컬러 필터 어레이를 통하여 영상의 컬러를 획득하고 비어 있는 화소를 보간하는 방법을 사용한

다. 이로 인해 원 화소와 보간된 화소는 서로 다른 통계적 특정을 가지고 있다. 영상에 컬러 조작이 일어나면, RGB 컬러 채널

로 이루어진 컬러 필터 어레이의 패턴에 변화가 생기게 된다. 이러한 특성을 이용하여 영상의 컬러 조작 검출 방법이 제안되

었다. 기존의 방법은 녹색 채널의 값만을 이용하여 미리 정해진 블록 내에서 최댓값 또는 최솟값을 벗어나는 화소의 수를 이

용하고 있다. 그러나 이러한 방법은 색상을 변화시킬 때 발생하는 평탄 영역을 제거하기 못하며, 녹색이 거의 없는 영상에 대

한 조작을 검출 할 수 없는 단점이 존재한다. 본 논문에서는 컬러 채널의 정규화와 가중치 합을 이용한 개선된 컬러 조작 검

출 방법을 제안한다. 본 논문의 방법은 색상을 변화시킬 때 발생하는 평탄한 영역을 제거하고, 모든 색상을 사용하기 때문에 

조작 검출의 오차를 줄일 수 있다. 실험을 통하여 제안 방법이 기존의 방법과 비교하여 우수한 컬러 조작 검출 성능을 보임을 

확인 할 수 있었다.

Abstract

Most commercial digital cameras acquire the colors of an image through the color filter array, and interpolate missing 

pixels of the image. Because of this fact, original pixels and interpolated pixels have different statistical characteristics. If 

colors of an image are modified, the color filter array pattern that consists of RGB channels is changed. Using this pattern 

change, a color forgery detection method were presented.  The conventional method uses the number of pixels that 

exceeds the maximum or minimum value of pre-defined block by only exploiting green component. However, this 

algorithm cannot remove the flat area which is occurred when color is changed. And the conventional method has demerit 

that cannot detect the forged image with rare green pixels. In this paper, we propose an enhanced color forgery detection 

algorithm using the normalization and weighted sum of the color components. Our method can reduce the detection error 

by using all color components and removing flat area. Through simulations, we observe that our proposed method shows 

better detection performance compared to the conventional method

      Keywords : Color forgery, Color filter array, Demosaicing, Normalization, Weighted sum 

* 학생회원, ** 정회원, 부산대학교 전자공학과

(Dept. Electronics Eng., Pusan National University)
ⓒ Corresponding Author (E-mail: ikeom@pusan.ac.kr)

※이 논문은 2015년도 정부(교육과학기술부)의 재원으

로 한국연구재단의 지원을 받아 수행된 기초연구 사

업임 (NRF-2015RID1A3A01019561).

Received ; August 24, 2016 Revised ; November 4, 2016

Accepted ; November 16, 2016

Ⅰ. 서  론 

최근 스마트폰과 디지털 카메라가 대중화되고 Adobe 

Photoshop, Vegas, Light room과 같은 영상 편집 프로

그램의 발달로 전문지식이 없어도 누구나 손쉽게 영상

을 조작할 수 있게 되었다. 영상 조작은 유명인의 얼굴

을 합성하는 패러디 등 단순한 재미를 위해 행해지기도 

하지만, 문서의 위조, 사실의 은폐, 법적 증거의 조작 등

과 같이 범죄를 위해 쓰이거나 신뢰도가 중요한 저널리

즘에서 진실을 왜곡하는 용도로 쓰이는 경우가 종종 발

생하고 있다. 이에 따라 영상의 위변조 여부를 판별하

는 영상 조작 검출 기술이 중요한 이슈로 떠오르고 있

다[1～2]. 

영상 조작은 다양한 형태로 이루어지고 있다. 영상의 

한 영역을 복사하여 같은 영상의 다른 영역에 붙이는 
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그림 1. 색상의 변화에 따른 RGGB 베이어 패턴의 변화(a) 

RGGB 베이어 패턴 (b) 색상이 변화된 CFA 
패턴,  (b) 색상이 변화된 CFA 패턴  

Fig. 1. Change of RGGB Bayer pattern according to the 

hue change (a) RGGB Bayer pattern, (b) CFA 

pattern with hue shift (c) CFA pattern with 
hue shift.

복사-이동 조작과 여러 장의 영상 부분을 복사하여 하

나의 영상으로 만드는 영상 접합이 흔히 사용되고 있

다. 이 외에도 컬러 변환, 회전, 블러링, 샤프닝 등의 방

법으로 영상이 조작되고 있다. 이에 따라 복사-회전-이

동 조작의 검출[3～4], 영상 접합에 대한 검출[5～6] 및 다양

한 영상 조작의 형태 검출[7～8]에 관한 연구들이 활발히 

진행되고 있다.  

그러나 흔히 사용되고 있는 컬러를 변형시키는 영상 

조작에 대해서는 연구가 거의 이루어지지 않고 있다. 

2013년 Choi 등
[9]
은 영상의 색상(Hue)이 조작될 때, 색 

정보와 밀접한 관련이 있는 CFA(color filter array) 패

턴이 바뀐다는 점과 디모자이킹으로 보간된 화소는 이

웃 화소들의 최댓값보다 작고 최솟값보다 크다는 사실

에 근거하여, 컬러 영상에서 조작을 검출하는 방법을 

최초로 소개하였다. 또한 Seo 등[10]은 보간된 화소의 분

산은 원본 화소의 분산보다 작다는 것에 착안하여, 통

계적 특성을 통해 분산의 불일치성을 판단하여 영상에

서 컬러 조작된 영역을 검출하는 방법을 소개하였다.

Choi 등의 방법
[9]
은 컬러 조작의 영역뿐만 아니라 조

작 정도까지 검출할 수 있는 우수한 방법으로 알려져 

있으나, 넓은 범위의 화소를 이용하는 디모자이킹 방법

에 취약하고, 부분 조작영역을 찾을 경우 블록의 크기

가 작아질수록 조작 영역을 잘못 검출하는 단점이 존재

한다. 또한 하나의 컬러 채널 정보만을 사용하기 때문

에 컬러 조작 검출이 되지 않는 경우가 발생하기도 한

다. Seo 등의 방법[10]은 같은 컬러 정보를 사용하는 인

트라 채널 디모자이킹 방법에는 우수한 결과를 보이지

만 다른 컬러 정보를 이용하여 보간을 수행하는 인터 

채널 디모자이킹 방법에는 적절하지 못한 방법으로 알

려져 있다.

본 논문에서는 세 가지의 컬러 채널을 모두 사용하여 

정규화와 가중치를 적용한 방법으로  컬러의 조작 정도

를 검출 할 수 있는 새로운 방법을 제안하고자 한다. 색

상의 변환 결과로 나타난 평탄한 영역은 조작 각도를 

검출하는데 상당한 오류를 발생시킨다. 본 논문은 RGB 

채널의 정규화와 가중치 합을 통해 평탄한 영역 때문에  

발생하는 컬러 변환 추정의 오류를 감소시키고, 다양한 

디모자이킹 방법으로 만들어진 영상에 대하여 우수한 

컬러 조작 검출 성능을 보이는 방법을 제시하고자 한다. 

본 논문의 구성은 다음과 같다. Ⅱ장에서 컬러 조작 

영상의 특징과 기존의 컬러 조작 검출 방법에 대해 분

석하고 Ⅲ장에서는 컬러 조작 검출 성능을 높일 수 있

는 제안 방법을 설명한다. Ⅳ장에서는 실험결과를 보이

고, Ⅴ장에서 결론을 제시한다.  

Ⅱ. 기존의 컬러 조작 검출 방법과 한계

2.1 컬러 조작에 따른 컬러 패턴의 변화 

일반적으로 CFA 패턴으로부터 디모자이킹 된 영상

은 RGB(Red, Green, Blue)색 공간으로 표현된다. 영상

에서 R, G, B 채널의 비율이 인위적으로 변화되었을 

때, 컬러 조작이 일어났다고 정의한다. 즉, 컬러 조작은 

색상(Hue)의 각도 변화를 의미한다. 그러므로 컬러 조

작을 검출하기 위해서는 RGB 색 공간에서보다 HSI(Hue, 

Saturation, Intensity)색 공간에서 다루는 것이 효율적

이다. HSI색 공간의 구성요소 중 하나인 색상(Hue)은 

빨강, 노랑, 초록, 파랑 등의 색 정보를 ∼ 의 

각도로 표현한다. RGB 값에 따른 색상 는 다음과 같

이 정의된다.

  tan 
   .         (1)

색상의 변화를 통하여 영상의 컬러가 조작되면 CFA 

패턴이 달라진다. 그림 1은 색상의 변화에 따른 CFA 

패턴 변화의 예를 나타내고 있다. 그림 1(a)와 같이 

CFA 패턴 중 하나인 RGGB 베이어 패턴에서 색상 값

을 만큼 조작하면 G는 B로 변환되고 R과 B는 각

각 G와 R로 변환되어 그림 1(b)와 같은 패턴을 가지게 

된다. 또한 그림 1(a)의 색상 값을 만큼 조작하면 

G는 R로 변환되고 R과 B는 각각 B와 G로 변환되어 

그림 1(c)와 같은 패턴을 가지게 된다. 위의 예로부터 

영상의 색상이 조작 되었을 때 CFA 패턴이 달라지는 

것을 이용하여 컬러 영상 조작 검출을 할 수 있다.

(1874)
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그림 2. 컬러 조작 검출 예 

(a) Nikon D200로부터 얻은 샘플 영상 

(b) 색상의 변화에 따른 
   및  

값

(c) 색상의 변화에 따른   값

Fig. 2. An example of color forgery detection

(a) A sample image from Nikon D200

(b) 
   and 

  values according to hue 

shifting 

(c)  values according to hue shifting 

2.2 CFA 패턴 변화를 이용한 컬러 조작 검출

디지털 카메라에서 널리 사용되고 있는 CMOS, CCD 

영상 센서에서는 R, G, B 필터들이 일정한 패턴을 가지

고 배치되는데, 인간의 시각 특성에 따라 Green이 50%, 

Red와 Blue가 각각 25%가 되도록 그림 1(a)와 같이 교차 

배치한다. 영상 센서는 각 화소에서 R, G, B 중 하나의 

한 색만을 감지할 수 있지만 각 화소마다 이웃값 정보를 

이용하여 보간하는 방법을 수행한다. 이렇게 화소별로 색

을 보간하는 것을 디모자이킹이라고 한다. 현재 매우 다

양한 디모자이킹 방법
[11]
이 사용되고 있으며, 부분의 디모

자이킹 알고리즘에서 보간된 화소들은 이웃화소 및 다른 

컬러 채널의 영향을 받는다. 컬러채널 값은 영상의 조작

에 의해 변하게 되는데, 이러한 특성을 이용하여 다양

한 영상 조작 검출 방법이 제시되어 왔다[12～14]. 

Choi 등[9]은 색상의 조작된 정도를 알기 위해서 조작

이 의심되는 영상의 색상을 ∼로 바꿔가며 

advanced intermediate value counting(AIVC) 알고리즘
[15]을 수행하였다. AIVC 알고리즘은 관찰하고자 하는 

화소가 이웃 화소의 최댓값보다 작고 최솟값보다 크다

는 조건에 부합되지 않는 경우의 계수(count)인데, 이를 

통해 원본 화소의 계수와 디모자이킹 된 화소의 계수의 

비를 통해 영상 조작을 검출한다. 이 연구에서는 CFA 

패턴에서 G가 R과 B보다 2배의 정보량이 많다는 사실

에 근거하여, G 채널만 사용하여 다음과 같이 비율을 

구하였다.


   ∈  를 만큼 회전시킨 색채의 각

도에서 C 채널의 원본 화소가 이웃 값들의 최댓값보다 

크거나 최솟값보다 작을 때의 수라 하고, 
    를 C 

채널의 보간된 화소가 이웃 값들의 최댓값보다 크거나 

최솟값보다 작을 때의 수라 가정한다. 주어진 블록에 대

하여  를 
  와 

  의 비로 정의하면,  G 

채널에서의 두 가지 계수의 비  는 다음과 같다.

 
 


  

.                 (2)

그림 2는 영상 조작이 이루어지지 않은 RGGB 베이어 

패턴의 예를 보여준다. 그림 2(b)에서 볼 수 있는 바와 

같이 
  는 보간된 화소이고, 보간된 화소의 특성상 

주변화소의 최댓값과 최솟값의 사이에 존재할 확률이 

높다. 따라서 이 범위를 벗어나는 수가 매우 작게 됨을 

알 수 있다. 따라서 그림 2(c)에서 볼 수 있는 바와 같

이  값이   에서 최소가 된다. 이는 주어진 

영상에 대하여 컬러 조작이 이루어지지 않았다는 것을 

나타낸다.

AIVC 알고리즘을 이용한 컬러 조작 검출은 조작이 

의심되는 영상에서 하나의 블록을 설정하고, 이 블록의 

색상 값을 변화시키면서 최소의  값을 가지는 

를 구하는 방법이다. 를 조작된 색채의 각도라 할 

때, 는 다음과 같이 구해진다.

  mod min  ,         (3)

여기서 mod 연산자는 두 숫자를 나누고 나머지를 반환

하는 연산자이다. 즉 는  min을 360으로 나눈 

나머지이다. 여기서 min은  가 최소일 때의 각

도를 나타낸다.

min min  .            (4)

min  인 경우는 컬러의 조작이 이루어지지 않은 경

우이고, 0이 아닌 값을 가질 경우는 그 각도만큼의 컬

러 조작이 이루어진 것으로 판단할 수 있다. 조작된 부

분과 색상이 얼마나 조작되었는지 검출할 수 있는 것이 

이 연구의 장점이다. 그리고 선형보간법과 같이 다른 

컬러 채널의 정보를 사용하지 않은 경우에는 우수한 성

능이 보이나 variable number of gradient(VNG)[16]와 

(1875)
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그림 3. 색상과 RGB의 관계

Fig. 3. Relationship between Hue and RGB.

그림 4. 평탄 영역의 발생 예

(a) Nikon D200로부터 얻은 샘플 영상 

(b) 색상의 변화에 따른 
   및  

값

(c) 색상의 변화에 따른   값

Fig. 4 An example of occurrence of flat area

(a) A sample image from Nikon D200

(b) 
   and 

  values according to hue 

shifting 

(c)  values according to hue shifting 

그림 5. RGGB 베이어 패턴의 디모자이킹 결과. (a) 

RGGB 베이어 패턴, (b) R 채널, (c) G 채널, (d) 

B 채널

Fig. 5. Demosaicing results for RGGB Bayer pattern. (a) 

RGGB Bayer pattern, (b) R channel,  (c) G 

channel, (d) B channel

같이 많은 이웃 화소와 다른 컬러 채널의 정보를 사용

하는 디모자이킹 방법으로 만들어진 영상에 대해서는 

성능이 뒤떨어지는 경향이 있다. 

2.3 평탄 영역의 발생 

HSI색 공간은 그림 3에서 볼 수 있는 바와 같이 

RGB에 대하여 각각 간격으로 평탄한 영역이 발

생하게 된다. 즉, 이러한 경우에는 
    및 

  가 

각각 동일한 값을 같게 되어 컬러 조작을 검출하지 못

하는 경우가 발생할 수 있다. 그림 4는 평탄한 영역이 

발생한 영상의 예를 나타낸다. 즉, G 컬러 채널에서 색

상이 간격 동안 고정적인 값을 가지기 때문에 


    및 

    값도 동일한 값을 가질 수 있다. 이 

때, 특정한 영역에서    값이 동일한 값을 가지기 

때문에, 조작된 색상의 각도가 이 영역에 속하게 되면 조

작된 각도를 정확히 계산 할 수 없게 되는 단점이 있다. 

   

Ⅲ. 제안 방법 

본 논문에서는 G 채널만을 고려한 [9]의 방법과 달리 

RGB 컬러 채널에 대하여 모두 최댓값 또는 최솟값의 

범위를 넘어서는 값의 수를 계산하고, 이에 대한 정규

화와 가중치 합을 이용하여 컬러 조작 검출의 성능을 

높이는 방법을 제안하고자 한다.

3.1 RGB 채널을 이용한 AIVC 값의 계산

그림 5는 RGGB 베이어 패턴을 이용한 디모자이킹 

방법의 예를 나타내고 있다. 그림 5의 (b)와 (d)는 각각 

R 채널과 B 채널의 디모자이킹 결과이고 짙은 색으로 

표시된 과 은 원본 화소를 의미하고 옅은 색

으로 표시된   , , 및   은 보

간된 화소를 의미한다. 그림 5(c)는 G 채널의 디모자이

킹 결과이고 짙은 색으로 표시된  은 원본 화

소를 의미하고 옅은 색으로 표시된  는 보간

된 화소를 의미한다. 

만큼 회전시킨 색채의 각도에서  를   위치

에서의 화소가 최댓값 또는 최솟값을 벗어나는 수라고 

하면, G 채널에서의 AIVC는 다음과 같이 표현된다.


   

  
,         (5)


   

  
.        (6)

(1876)
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그림 6. RGB 채널을 모두 이용한 컬러 조작 검출 예. (a) 

Nikon D200로부터 얻은 샘플 영상, (b) 색상의 

변화에 따른   값

Fig. 6. An example of color forgery detection using all 

RGB  channels. (a) A sample image from Nikon 

D200, (b)   values according to hue shifting 

즉, G 채널은 원본 화소와 보간된 화소가 각각 두 개씩

이기 때문에 평균으로 표현한다. 유사한 방법으로 R 채

널 및 B 채널에서의 AIVC 값은 다음과 같이 구한다.


     ,                (7)


     ,               (8)


     ,               (9)


     .              (10)


  를 계산할 때, 보간된 화소   및 은 비교

대상 이웃 화소가 좌우 또는 상하 2개이므로 비교대상 

이웃 화소가 4개인 보다 정확성이 떨어지므로 배제

하였다. 같은 이유로 
    를 계산할 때 와 

을 배제하였다.

G 채널 하나만 사용하는 것 보다 본 논문의 방법과 

같이 R, G, B 채널을 모두 사용하여 더 많은 정보를 활

용하면, 기존의 G 채널에서 올바르게 찾지 못한 조작 

각도를 R 채널과 B 채널을 이용하여 찾을 수 있다. 그

림 6은 조작 각도 를 가지는 경우에서 컬러 조작을 

검출한 예이다. 그림 6에서 보는 바와 같이 R, G, B 채

널에서 는 각각  ,   및 로 나왔다. R 채

널에서 조작 각도 정확히 찾아냈지만, G 채널에서 

로 가장 큰 오차가 발생하였다. 그림 6의 예는 G 

채널만을 사용하는 기존의 방법으로 올바르게 찾지 못

한 조작 각도는 R 및 B 채널의 정보를 적절히 활용하

면, 기존의 방법보다 우수한 결과를 나타낼 수 있다는 

것을 보여준다.

3.2 계수의 정규화 및 가중치 합

그림 6(a)의 샘플 영상에서 
  의 최댓값은 172

이고 최솟값은 63이다. 자연 영상은 서로 다른 색 성분

을 가지기 때문에 같은 G 채널이지만 영상에 따라 


    또는 

  의 수는 다르게 나타난다. 이러한 

현상은 R 및 B 채널의 경우에도 동일하다. 본 논문에서

는 이러한 현상을 해결하기 위하여 각 컬러 채널에서의 


  및 

    값에 대한 정규화를 다음과 같이 수

행한다.


   max  


  

,             (11)


   max  


  

,            (12)

여기서 
    및 

    각각 정규화 된 
  및 


    값이고, max  및 max  는 각각 

  

및 
  의 최댓값을 나타낸다. 또한 

  와 
  

의 범위는 0과 1사이에 존재한다.

본 논문에서는 G 채널의 정보만을 사용하는 기존의 

컬러 조작 검출방법과는 달리 모든 컬러 채널을 사용하

는 방법을 사용한다. 일반적으로 자연 영상에서 G 채널

정보의 영향력이 인간시각에 대하여 가장 크고, 모든 

디모자이킹 방법에서 G 채널의 정보가 많이 사용되기 

때문에, 본 논문에서는 다음과 같이 컬러 채널의 가중

치 합을 사용한다.

    
   

   
  ,     (13)

   
   

   
  ,    (14)

여기서     및    각각 
    및 

  에 대

한 가중치 합이며,  ,  , 및 는     의 조건

을 가지는 가중치들이다. 최종적으로 조작된 컬러의 각

도는 식 (3)과 같이   에 대한  의 비가 최소

일 때의 각도를 나타낸다.

min min ,            (15)

여기서 는 다음과 같이 표현된다.




 
.                  (16)

그림 7은 그림 4(a)의 샘플 영상을 이용한 컬러 조작 

(1877)
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표   1. 디지털 카메라의 모델과 베이어 패턴

Table 1. Digital camera models and Bayer patterns.

카메라모델 영상 수 베이어 패턴

NIKON D200 728 RGGB

NIKON D70 361 BGGR

NIKON D70s 371 BGGR

그림 7. 정규화 및 가중치 합을 이용한 컬러 조작 검출

의 예. (a) 
  , (b) 

  , (c)     및 

 , (d) 
(b) 색상의 변화에 따른   값

Fig. 7. An example of color forgery detection using 

normalization and weighted sum. (a) 
  , (b) 


  , (c)     및  , (d) .

검출 결과를 표현하고 있다. 그림 7에서 볼 수 있는 바

와 같이 본 논문의 정규화 및 가중치 합 방법은 모든 

컬러 채널의 정보를 사용함과 동시에 그림 4의 예와 같

은 평탄 영역의 발생 현상을 제거할 수 있는 장점이 있

어 컬러 조작 각도 검출의 오류를 줄일 수 있다.

Ⅳ. 실험 결과 

본 논문에서는 제안 방법의 성능을 평가하기 위하여 

Dresden image database[17]에서 제공하는 raw image 

1,460장을 이용하였다. 실험에 사용된 카메라의 모델과 

영상 수는 표 1과 같다. 디모자이킹 방법에 따른 성능 

평가를 위해 선형보간법과 RawTherapee[18]에서 제공하

는 일곱 가지 디모자이킹 방법으로 영상을 디모자이킹 

하였다. 일곱 가지의 디모자이킹 방법은 adaptive 

homogeneity-directed (AHD)[19], variable number of 

gradients (VNG)
[16]

, aliasing minimization and zipper 

elimination (AMaZE)
[12]

, heterogeneity projection 

hard-decision (HPHD)[22], DCB[23]
, IGV[18], linear 

minimum mean square error (LMMSE)[21] 디모자이킹 

방법으로 구성된다. 

컬러 조작을 검출하기 위하여 전체 영상을 의 각도 

단위로 변화시키는 것은 너무 많은 계산시간이 필요하

기 때문에 본 논문에서는 영상의 중앙을 중심으로 

×  블록을 설정하고 를 구하였다. 그리고 의 

변화 단위도 단위로 설정하였다. 본 논문에서 사용

한 블록은 × , × , × , × , 

×로 총 다섯 가지로 사용하였다. 그리고 식 

(18) 및 (19)에서 사용된 가중치는 각각    , 

    및   로 사용하였다. 

표 2는  ,  ,   및 의 컬러 조작에 대

하여 제안 방법과 AIVC의 컬러 조작에 대한 평균 검출 

오차와 그에 대한 표준편차를 나타내고 있다. 표 2에서 

세로 방향의 평균값은 각 디모자이킹 방법에 대한 평균 

검출 오차이며, 가로 방향의 평균값은 각 블록 크기에 

대한 평균 검출 오차를 나타낸다. 표  2에서 볼 수 있는 

바와 같이 선형보간법, AHD, AMaZE, HPHD 방법에 

대하여는 기존의 AIVC 방법이 검출 성능이 우수하고, 

VNG, DCB, IGV, LMMSE 방법에 대하여는 제안 방법

의 성능이 우수하게 나타났다. 블록크기를 기준으로 구

한 평균 오차 값은 모든 경우에 제안 방법이 기존의 

AIVC 방법보다 우수한 것으로 나타났다. 이상의 

컬러 조작 결과도 거의 동일한 패턴을 가지고 있음을 

확인하였다.

컬러 조작 각도에 대한 블록크기 및 디모자이킹 방법

에 대한 전체 평균 오차 값은 표 2의 우측 하단에 표시

하였다. AIVC 방법의 평균 오차 값은 조작 각도별로 

각각 18.57(조작 없음), 21.30( ), 21.91( ), 21.82

( )로 나타났다. 즉, 조작이 없는 경우( )의 오차

가 가장 적으며, 나머지의 경우는 조작 각도에 관계없

이 거의 유사하다. 제안 방법의 경우에는 조작 각도별

로 각각 16.80(조작 없음), 19.27( ), 17.15( ), 

17.49( )로 기존의 방법보다 모두 낮은 오차 값을 

가짐을 알 수 있다. 

AIVC 방법 및 제안 방법은 컬러 조작의 정도를 검

출하기 위해 중앙을 중심으로 하는 블록을 설정하여 사

용한다. 이는 컬러 조작 검출을 위한 계산 량을 줄이기 

위한 것이다. 표 2에서 볼 수 있는 바와 같이 평균 오차

는 블록의 크기가 작을수록 크며, 블록의 크기가 커짐

에 따라 작아진다. 조작 각도가   일 때, AIVC 방
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표 2. 각도별 조작 검출 평균 오차 및 표준편차 비교. (a)  , (b)  , (c)  , (d) 
Table 2. Comparison of mean error and standard deviation according to hue angles. (a)  , (b)  , (c)  , (d) 



블록크기 방법 bilinear AHD VNG AMaZE HPHD DCB IGV LMMSE 평균

32
AIVC 3.46±8.31 27.37±41.00 17.19±23.67 31.30±41.87 46.90±53.87 28.95±45.23 26.11±31.17 33.16±41.71 26.81

제안방법 1.61±3.13 33.92±49.68 11.88±17.24 34.02±47.80 56.74±61.49 15.82±30.20 19.15±26.33 27.93±39.51 25.13

64
AIVC 1.35±5.34 18.12±31.67 12.78±17.81 24.59±35.38 40.74±50.60 27.05±44.89 17.48±21.27 23.09±33.07 20.65

제안방법 0.92±2.14 25.22±44.37 7.86±13.87 27.11±42.33 49.83±59.95 11.54±25.70 12.28±18.57 17.97±33.18 19.09

128
AIVC 0.17±1.79 14.37±28.54 9.65±14.30 21.12±32.86 33.94±45.95 25.13±44.71 13.48±16.10 15.99±25.22 16.72

제안방법 0.57±1.66 21.60±41.98 5.66±10.79 23.84±40.94 44.14±57.40 8.86±23.01 8.36±13.91 10.84±26.58 15.49

256
AIVC 0.02±0.65 12.06±26.00 8.50±12.51 19.66±31.84 30.28±44.95 22.06±43.60 12.08±13.98 12.24±18.57 14.61

제안방법 0.45±1.45 19.09±40.22 4.53±9.03 23.12±41.10 41.20±57.34 6.70±19.34 6.82±12.93 7.76±23.08 13.71

512
AIVC 0.01±0.26 9.99±23.52 8.00±12.20 16.09±26.21 26.87±42.31 20.99±43.40 10.85±12.75 9.41±13.59 12.78

제안방법 0.40±1.35 16.18±37.42 4.29±8.89 19.31±36.73 35.24±54.24 4.15±12.86 5.29±9.80 4.78±15.90 11.21

평균
AIVC 1.00 16.38 11.22 22.55 37.75 24.84 16.00 18.78 18.57

제안방법 0.79 23.20 6.84 24.48 45.43 9.41 10.38 13.86 16.80

(a)

블록크기 방법 bilinear AHD VNG AMaZE HPHD DCB IGV LMMSE 평균

32
AIVC 5.37±13.19 31.50±40.22 19.28±23.50 33.65±41.87 48.95±53.96 36.26±46.10 27.18±31.64 33.16±41.71 29.41

제안방법 3.86±5.71 37.65±49.25 14.32±17.78 35.09±47.47 58.00±61.30 19.97±31.15 20.61±26.62 27.93±39.51 27.18

64
AIVC 2.45±7.64 23.18±32.59 14.98±17.91 26.18±34.91 41.66±50.02 35.96±46.63 19.05±22.39 23.09±33.07 23.32

제안방법 2.67±3.25 29.69±44.94 10.75±13.87 28.23±41.68 50.61±59.41 15.63±25.96 14.21±18.77 17.97±33.18 21.22

128
AIVC 0.79±3.69 19.92±30.02 12.18±13.73 23.22±32.58 36.01±46.14 35.72±47.36 15.04±15.88 15.99±25.22 19.86

제안방법 2.26±2.58 26.55±42.76 8.20±10.35 25.64±40.32 45.06±56.69 13.57±23.70 10.75±14.05 10.84±26.58 17.86

256
AIVC 0.27±1.52 17.42±26.78 10.71±12.16 21.51±31.19 31.55±44.09 34.26±47.93 13.81±13.62 12.24±18.57 17.72

제안방법 2.10±2.48 25.41±42.09 6.83±9.32 25.36±41.10 42.30±56.60 11.40±20.88 9.28±12.88 7.76±23.08 16.13

512
AIVC 0.13±0.91 15.03±24.79 10.44±11.86 17.86±25.93 28.39±41.82 33.14±48.59 12.20±12.31 9.41±13.59 15.83

제안방법 1.95±2.44 21.31±38.30 6.27±9.20 20.95±36.63 37.19±53.89 8.30±13.90 7.65±10.14 4.78±15.90 13.55

평균
AIVC 1.80 21.41 13.52 24.48 37.91 35.07 17.42 18.78 21.30

제안방법 2.57 28.52 9.27 27.05 46.63 13.77 12.50 13.86 19.27

(b)

블록크기 방법 bilinear AHD VNG AMaZE HPHD DCB IGV LMMSE 평균

32
AIVC 5.23±12.83 31.44±40.82 19.93±24.42 34.40±42.57 49.03±54.23 36.96±46.94 26.99±31.44 35.18±42.79 29.90

제안방법 3.87±5.45 37.69±49.73 14.58±18.19 34.66±46.90 57.66±61.53 20.16±31.25 20.87±27.04 28.60±39.12 27.26

64
AIVC 2.49±8.01 23.36±33.02 15.31±19.12 26.74±35.63 41.84±49.92 36.90±47.51 18.87±22.43 25.73±33.83 23.91

제안방법 2.61±3.03 30.08±45.01 10.70±14.09 28.78±42.14 51.11±59.54 15.76±26.40 14.18±18.61 21.20±33.91 21.80

128
AIVC 0.80±3.69 19.81±30.02 12.10±14.32 23.33±32.87 35.93±46.21 36.73±48.28 14.97±16.25 19.74±26.89 20.43

제안방법 2.29±2.65 27.13±43.55 8.30±10.85 25.72±40.50 44.80±56.46 14.03±24.89 10.73±14.12 15.67±29.26 18.58

256
AIVC 0.24±1.48 17.26±27.04 10.62±12.13 21.50±31.24 31.49±44.30 35.36±48.90 13.61±13.67 15.90±21.13 18.25

제안방법 2.04±2.47 25.67±42.39 6.90±9.36 25.38±41.24 42.21±56.48 11.55±21.16 9.14±12.91 11.83±25.90 16.84

512
AIVC 0.10±0.82 15.20±25.76 10.41±11.88 17.74±25.81 28.41±42.08 34.03±49.62 12.22±12.35 12.59±14.63 16.34

제안방법 1.90±2.43 21.53±38.64 6.16±9.16 21.18±37.11 37.02±53.81 8.44±14.33 7.57±10.17 8.43±19.45 14.03

평균
AIVC 1.77 21.41 13.67 24.74 38.54 36.00 17.33 21.83 21.91

제안방법 2.54 28.42 9.33 27.14 46.56 13.99 12.50 17.15 17.15

(c)

블록크기 방법 bilinear AHD VNG AMaZE HPHD DCB IGV LMMSE 평균

32
AIVC 5.19±12.64 31.21±40.55 19.39±23.85 34.02±42.43 49.31±54.83 37.36±47.72 26.61±31.37 35.29±43.06 29.80

제안방법 4.01±7.83 37.36±49.04 14.52±17.75 35.00±47.49 57.04±61.22 20.00±31.46 20.89±26.98 29.82±40.55 27.33

64
AIVC 2.38±7.05 23.39±33.35 15.25±18.01 26.68±35.93 41.53±49.88 36.44±47.56 18.99±22.46 25.70±33.42 23.80

제안방법 2.64±3.24 30.02±45.30 10.87±13.89 28.27±41.55 50.98±59.72 15.89±26.60 14.24±18.34 21.30±34.24 21.78

128
AIVC 0.79±3.68 19.99±29.79 12.28±13.71 23.28±32.69 35.68±46.03 37.09±48.72 14.98±15.59 19.63±26.08 20.47

제안방법 2.14±2.59 27.53±43.48 8.48±10.49 25.93±40.69 44.88±56.21 14.19±25.55 10.79±14.21 15.64±29.16 18.70

256
AIVC 0.24±1.49 17.52±27.09 10.98±12.02 21.65±31.37 31.53±44.45 36.08±49.54 13.73±13.72 16.27±21.68 18.50

제안방법 1.98±2.46 25.81±42.49 7.01±9.38 25.38±41.32 42.37±56.70 11.42±21.06 9.30±12.91 12.25±26.52 16.94

512
AIVC 0.10±0.84 15.72±25.99 10.57±11.83 17.82±26.16 28.28±41.70 34.58±49.91 12.35±12.30 12.80±14.57 16.53

제안방법 1.84±2.41 21.80±38.83 6.41±9.24 21.15±36.91 37.21±53.95 8.16±13.91 7.81±10.22 8.45±19.63 14.10

평균
AIVC 1.74 21.57 13.69 24.69 37.27 36.31 17.33 21.94 21.82

제안방법 2.52 28.50 9.46 27.15 46.50 13.93 12.61 17.49 17.49

(d)
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법은 ×  블록에서 평균 오차가 29.90이고, 

×  블록에서 평균오차가 16.34이다. 반면, 제안 

방법은 ×  블록에서 평균 오차가 27.26이고, 

×  블록에서 평균오차가 14.03으로 나타나고 

있다. 디모자이킹 방법 및 블록 크기에 대한 전체 평균 

오차는 본 논문의 방법이 1.77에서 3.76의 범위만큼 낮

은 것으로 나타나고 있어, 제안 방법이 AIVC 방법보다 

컬러 조작 검출에 있어 우수한 성능을 나타낸다.  

본 논문의 방법은 기존의 AIVC 방법과는 달리, 세 

가지 컬러 채널을 모두 사용하여 하나의 컬러 채널을 

사용하는 경우와 비교하여 높은 검출의 정확도를 가진

다. 또한 정규화 기법을 사용하여 색상을 변화시킬 때 

발생하는 평탄한 영역을 제거하는 방법을 사용하고 있

기 때문에 기존의 방법과 비교하여 보다 우수한 컬러 

조작 검출 성능 보일 수 있다.

                                         

Ⅴ. 결  론  

복사-이동, 영상 접합, 블러링, 샤프닝 등에 대한 영

상 조작 검출은 많이 연구되고 있지만, 컬러 변형시키

는 영상 조작은 흔히 일어남에도 불구하고 많은 연구가 

이루어지지 않고 있다. 그래서 본 논문에서는 컬러 채

널의 정규화와 가중치 합을 이용한 개선된 컬러 조작 

검출 방법을 제안하였다. 본 논문의 방법은 정규화 방

법을 통하여 색상을 변화시킬 때 발생하는 평탄한 영역

을 제거하고, 모든 색상을 사용하여 조작 검출의 오차

를 줄일 수 있다. 실험을 통하여 본 제안 방법이 기존의 

방법과 비교하여 우수한 컬러 조작 검출 성능을 보임을 

확인 하였다. 여덟 가지의 디모자이킹 방법에 대한 컬

러 조작 검출에서 제안 방법이 기존 방법에 비하여 평

균적으로 1.77에서 3.76의 개선된 컬러 조작 검출 오차

를 보였다. 
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