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ABSTRACT
The objectives of this study are to apply univariate search and genetic algorithm to tank model, and compare the two 

optimization methods. Hydrologic data of Baran watershed during 1996 and 1997 were used for correction the tank model, and the 
data of 1999 to 2000 were used for validation. RMSE and R2 were used for the tank model's optimization. Genetic algorithm 
showed better result than univariate search. Genetic algorithm converges to general optima, and more population of potential 
solution made better result. Univariate search was easy to apply and simple but had a problem of convergence to local optima, and 
the problem was not solved although search the solution more minutely. Therefore, this study recommend genetic algorithm to 
optimize tank model rather than univariate search.
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I. 서 론*

효율적인 수자원 이용 및 관리를 위해서는 대상 유역에서 강

우 사상에 대한 유출량을 아는 것이 중요하다. 유역 내의 유출

량을 파악함으로써 하천에 설치된 저수지의 적정 저수용량을 

산정할 수 있으며, 각종 용수공급계획을 합리적으로 수립할 수 

있게 된다. 또한, 하천의 유량에 직접적인 영향을 받는 수질관

리를 수행하거나, 장마철 집중 강우로 인하여 하천의 유량이 

과다해질 때의 치수계획을 세울 때에도 강우에 따른 유출량을 

예측하는 것이 매우 중요하다.

강우-유출 모형은 여러 가지가 개발되었으나, 국내에서는 입
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력해야하는 자료의 수가 비교적 적고 적용이 편리한 Tank모형

이 널리 이용되고 있다 (Lee & Kang, 2007). Tank모형은 유

역의 특성에 따라 다른 매개변수를 갖게 되는데, 이 매개변수

를 어떻게 결정하느냐에 따라 모의 결과의 정확성이 크게 달

라진다. 매개변수를 결정하는 방법에는 사용자가 직접 매개변

수를 결정하는 수동보정법과 알고리즘을 이용하여 결정하는 자

동보정법이 있다 (Kim et al., 2007). 수동보정법은 이용자의 

전문적 지식과 많은 경험을 통해 매개변수를 결정하는 방법으

로 연구자에 따라 객관적 기준을 적용하기 힘들다는 단점을 

갖는다. 반면, 자동보정법은 정해진 알고리즘을 통해 구하기 

때문에 컴퓨터를 이용하여 자동화할 수 있으며, 모니터링된 자

료를 바탕으로 비교적 양질의 매개변수를 찾아낼 수 있다. 이

러한 자동보정법은 크게 두 가지 방법으로 나눌 수 있는데, 하

나의 초기 해에서부터 이웃해들을 검색하며 최종해를 구하는 

방법과 다수의 초기해로부터 해의 집단을 구성하면서 해공간을 

탐색하여 최종해를 찾는 방법으로 나눌 수 있다 (Choi et al., 

2001). 본 연구에서는 자동보정법의 두 가지 방법 중 대표적

인 알고리즘 하나씩을 골라 매개변수를 산정하고 그 결과를 

비교하였다. 전자 중 구현이 간단하고 쉬워 모델에 적용하기 
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쉬운 알고리즘으로 단일변이 탐색법을 선택하였으며, 후자는 

개념과 이론이 단순하면서도 해의 탐색성능이 우수한 유전 알

고리즘을 선택하였다. 단일변이 탐색법과 유전 알고리즘을 강

우-유출 모형을 만들기 위한 Tank모형에 각각 적용하여 결과

를 비교하고, 두 가지 방법의 장단점을 비교․고찰하고자 하

였다. 경기도 화성 발안유역을 대상지역으로 적용하여 연구를 

수행하였으며, 1996년에서 1997년을 보정기간, 1999년부터 

2000년을 검정기간으로 하여 모델을 구성하였다.

II. 연구방법

1. Tank모형

Tank모형 (Sugawara, 1972)은 1961년 개발된 모형으로 일

본, 한국, 동남아시아 등 동아시아에서 널리 이용되고 있다. 유

역을 여러 개의 저류형 탱크로 가정하고 강우-유출과정을 모

형화한 것으로, 모형구조가 비교적 단순하고 입력 자료도 다른 

모델에 비해 간단하게 구성할 수 있어 국내에서 많이 사용하

고 있다. 그러나 매개변수의 개수가 많아 매개변수 결정이 어

렵고, 매개변수를 잘못 결정할 경우 그 모의 결과가 실제 유출

량과 상이하게 되는 약점이 있어 매개변수의 최적화가 매우 

중요한 모형이다. 

Tank모형에는 4단 Tank모형과 4단 Tank를 좀 더 단순화 

한 3단 Tank모형이 주로 사용되나, 본 연구에서는 모델의 단

순화보다는 매개변수를 최적화하고, 이를 비교하고자 하는 데 

목적이 있기 때문에 기존의 4단 Tank모형을 이용하였다. 4단 

Tank모형의 매개변수는 Fig. 1에 나타난 것처럼, 유출계수 An

와 침투계수 Bn, 저류고 Sn, 유출공의 높이 Hn 등으로 구성되

어 있으며 총 16개 이다. 이중 최적화를 통해 결정해야 할 변

수의 개수는 4개 탱크의 저류고를 제외한 12개인데 각각의 매

개변수가 상호영향을 미치기 때문에 이를 결정하는 것이 쉽지 

Fig. 1 Schematic of the Tank model(Kim & Kim, 2004)

않다. 본 연구에서는 단일변이 탐색법과 유전알고리즘을 이용

해 매개변수를 최적화하고자 하며, 자세한 설명은 뒤에 최적화 

기법에서 논의하도록 하겠다.

Fig. 1에서 보이는 것처럼 1번째 탱크와 2번째 탱크는 지표 

근처의 강우-유출응답을 표현하며, 3번째, 4번째 탱크는 느린 

지하에 저류되었다가 나오는 유출을 표현한다. 각 탱크의 유출

량, 침투량, 저류량, 그리고 총유출량에 대한 수식은 각각 식 

1, 2, 3, 4와 같다 (Kim & Kim, 2004).

    (1)

  (2)

  (3)

 




 (4)

x는 상부로부터의 탱크 개수, n은 유출계산 시작일로부터 현

재일까지의 일수, △t는 유출계산간격이다. R은 탱크유출량, I

는 침투고, S는 저류량, P는 강우량, Q는 총 유출량이며, A는 

유출공의 면적, B는 침투공의 면적, H는 탱크의 유출공 높이

를 나타낸다. 

2. 최적화 기법

가. 단일변이 탐색법

단일변이 탐색법은 여러 개의 변수로 이루어진 함수의 최

대․최소값을 찾는 최적화 방법의 일종으로서, 함수를 변수에 

대해 미분하지 않고서도 최적화를 할 수 있는 간단한 방법이

다. 함수에 영향을 주는 여러 가지의 변수가 있을 때, 하나의 

변수만 변화시키고 나머지 변수들은 고정 시켜놓고 그 변수의 

값을 정한 뒤, 다음 변수를 변화시키고 나머지 변수들을 고정 

시켜 그 변수의 값을 찾는 방법을 반복한다. 한 번에 하나의 

변수만 변화시키기 때문에 일차원문제가 되어 쉽게 문제를 해

결 할 수 있다 (Kim et al., 2005). 

단일변이 탐색법은 Fig. 2와 같이 등고선에서 정상을 찾는 

문제로 쉽게 설명할 수 있다. 높이를 나타내는 Height(x, y)라

는 2개의 매개변수를 갖는 함수로 정의하고, 다른 매개변수는 

고정한 채 하나의 변수만을 번갈아가며 최대값을 찾아감으로써 

목표함수의 최대값을 찾을 수 있다. 목표 함수가 Fig. 2와 같

이 도시화될 때, 임의의 점 1에서 시작을 해서 y는 고정을 시

키고 x만을 변화시켜 목표함수의 최대값을 갖는 x를 찾고, 그 
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Fig. 2 Concept diagram of univariate search method

점 2에서 x를 고정시켜놓고 y를 변화시켜 목표함수의 최대값

을 갖는 점 3을 찾아 y값을 찾는 방법으로 계속 반복하면 목

표함수의 최대값에 도달할 수 있다.

본 연구에서는 단일변이 탐색법을 이용하여 Tank모형의 매

개변수를 최적화하는 모델을 구현하였다. 여러 개의 매개변수 

중 다른 변수는 고정한 채 하나의 변수만을 번갈아 가며 변화

시켜 목적함수가 최적이 되도록 하였다. 과거의 기상-유출 자

료와 모의된 결과를 비교하여 실측값과 모의치의 차이를 최소

화 구성하기 위해, 모의된 유출량과 실제 관측된 유출량의 차

이를 설명해주는 목적함수를 선정하고 최적화하였다. 목적함수

는 필요에 따라 유출용적오차 (Volume Error, VE), 평균제곱

근오차 (Root Mean Square Error, RMSE), 저수유량 평균제

곱근오차 (Low Flow RMSE, L_RMSE) 등 중에서 선정할 수 

있는데, 본 과제에서는 실측치와 모의치 사이의 오차를 설명해

주는 RMSE를 목적함수로 선정하였으며, 함수의 형태는 식 5

와 같다.











 ∼ 









(5)

나. 유전 알고리즘

유전 알고리즘은 자연선택의 과정을 모사하여 해를 찾아가는 

알고리즘으로서 해가 될 수 있는 해의 샘플을 가지고 시작하여 

점점 최적해에 가까운 샘플을 남겨가며 진화하는 과정을 모사

한다. 이때 나쁜 경향이 있는 샘플은 진화과정에서 도태되고, 

더 나은 해를 나타내는 세트는 살아남아 점점 그 개체수를 늘

려 그 영향력이 커지게 된다. 그리고 진화를 거듭하면 일부에

서 돌연변이가 발생하여 해의 다양성을 유지함으로써 전역 최

적해 (global optimum solution)를 구하도록 한다.

유전 알고리즘은 탐색공간에 대한 사전지식이 없거나, 탐색

공간이 매우 복잡한 경우에 전통적인 최적화 기법에 비해 나

은 결과를 보이는 것으로 알려져 있다 (Moon, 2008; Gen & 

Cheng, 1997). 이는 전통적인 최적화 기법이 하나의 해에서 

출발하여 최적해를 찾아가는 과정에서 국지해 (local optima)

에 수렴하는 경우가 종종 발생하는데, 유전 알고리즘은 전체 

도메인에 대해 임의적으로 접근하여 해를 구하기 때문에 국지

해에 수렴하지 않고 전역 최적해를 찾아낸다.

이와 같은 장점을 갖는 유전 알고리즘은 효율적인 구동을 위

해서 다음과 같은 기준을 만족해야 한다 (Klaus Meffert, 2008).

구한 해가 다른 해들에 비해 얼마나 좋은 해인지를 쉽게 

계측할 수 있어야 한다.

유전자로 구분할 수 있도록 해를 구성하는 독립적인 변수

들로 구분할 수 있어야한다.

유전 알고리즘을 이용하여 최고의 해를 찾기란 거의 불가

능하다. 하지만 최상의 해를 찾기보다는 특정 조건을 만족

하는 적절한 해를 찾는 목적에는 매우 유용하다.

3. 모형의 구성

가. 단일변이 탐색법

단일변이 탐색법을 이용한 최적화 방법은 기존에 C언어로 구

현된 4단 Tank모형 프로그램을 수정하여 구현하였으며, 단일

변이 탐색법을 사용하기 위한 함수와 RMSE를 계산하기 위한 

함수를 추가하는 방법으로 개발하였다. 

단일변이 탐색법은 최적화를 통해 결정되는 매개변수가 적정 

범위 내에서 나오도록 그 범위를 한정해 주어야 하는데 이는 

Table 1 Ranges and initial values of TANK model

Parameters Symbols Range Initial values

Storage of 1st Tank S1 0.0 0.000

Storage of 2nd Tank S2 0.0 0.000

Storage of 3rd Tank S3 10~100 30.000

Storage of 4th Tank S4 100~1000 300.000

Area of Upper Side Outlet in 1st Tank A11

0.1~0.5

0.260

Area of Lower Side Outlet in 1st Tank A12 0.160

Area of Bottom Outlet in 1st Tank B1 0.330

Area of Side Outlet in 1st Tank A2 0.03~0.1 0.090

Area of Bottom Outlet in 2nd Tank B2 0.01~0.1 0.080

Area of Side Outlet in 3rd Tank A3
0.005~0.01

0.007

Area of Bottom Outlet in 3rd Tank B3 0.006

Area of Outlet in 4th Tank A4 0.0005~0.01 0.002

Height of Upper Side Outlet in 1st Tank H11
5~60

30.000

Height of Lower Side Outlet in 1st Tank H12 15.000

Height of Side Outlet in 2nd Tank H2 0~50 10.000

Height of Side Outlet in 3rd Tank H3 0~30 10.000
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Table 1에서 표시한 바와 같이 Sugawara (1972)가 제안한 

매개변수 범위를 이용하였다. 단일변이 탐색법을 할 때에는 매

개변수들의 초기값을 결정해야 한다. Korea Water Resource 

Corporation (1999)은 시산개시일을 1월 1일일 때, 전년도 

12월 말에 큰 강우가 없을 경우, 1단 탱크와 2단 탱크는 0.0, 

3단 탱크의 경우 30.0, 4단 탱크는 300.0을 각 탱크의 초기 

저류고로 제안하였다. 본 연구에 이용된 발안 유역도 1995년 

12월과 1998년 12월에 큰 강우가 없으므로 그 값을 이용하였

다. 단일변이 탐색법을 하는데 필요한 기타 변수들의 초기값은 

Kim & Kim (2004)이 이용한 경험치를 사용하였다. 

4. 유전 알고리즘

유전 알고리즘은 기본적으로 다음과 같은 연산자로 구성된다.

재생산 (reproduction): 후보 해를 생성

교배 (crossover): 2개의 후보 해를 교배하여 새로운 2가

지 해를 생성

변이 (mutation): 후보 해의 일부분을 임의적으로 대치

이와 같은 3가지 연산자를 구현하고, 유전 알고리즘을 이용

하여 최적해를 구하기 위해서 Java를 이용하여 프로그램을 개

발하였다. 기본적인 유전 알고리즘 프레임은 Klaus Meffert 

(2008)이 구현한 JGAP (Java Genetic Algorithm Package) 

라이브러리를 활용하였으며, 일반적으로 이진코딩 알고리즘을 

이용하는 데 비하여 본 연구에서는 실수코딩 알고리즘을 이용

하였다. 이진코딩 알고리즘은 염색체를 0, 1로 나열된 이진 스

트링 (binary string)으로 표시하고, 이를 이용하여 진화․연

산하는 알고리즘으로, 유전 알고리즘의 기본적인 알고리즘이

다. 하지만 적합도를 평가하기 위해서는 이진 스트링을 계산할 

수 있는 실수 값으로 변환하여야 하며, 변환 과정에서 해밍절

벽 (hamming cliff)라고 불리는 급격한 비트 차이가 발생하기

도 하는 등의 문제가 존재한다. 이러한 단점을 보완하기 위해 

실수코딩 알고리즘이 제안되었고, 실수코딩 알고리즘은 염색체

를 실수벡터를 표현하고 실수벡터를 효율적으로 다룰 수 있도

록 연산자를 구현한 것으로서 제약조건을 갖는 최적화 문제에 

적합하다 (Jin & Joo, 2000; Park & Cho, 2006).

Tank모형 역시 Java언어를 이용하여 구현하였으며, 기존의 

C프로그램과 동일한 결과를 보이는 것을 확인한 후 사용하였

다. 앞서 단일변이 탐색법과 동일한 조건으로 Table 1에서 제

안한 변수의 범위를 이용하여 실수벡터를 염색체로 설정하였

다, 해의 적합도를 판정하기 위해서 RMSE를 목적함수로 두고 

이를 최소화하도록 모델을 구성하여 최초 개체수를 1000개로 

설정한 후, 1000세대를 거쳐 진화하여 최적해를 산정하였다.

III. 결과 및 고찰

1. 모형의 적용

가. Tank모형의 보정

Tank모형의 매개변수들을 단일변이 탐색법과 유전알고리즘

을 이용하여 최적화하였으며, 그 값들을 Table 2에 나타내었

다. 두 가지 최적화 방법을 통해 얻은 매개변수를 Tank모형에 

적용하여 보정기간 (1996년~1997년)동안을 모의 한 후, 그 

결과를 유출량 실측 자료와 비교하였다. 두 방법의 결과를 도

시한 Fig. 3을 살펴보면, 실선으로 나타낸 단일변이 탐색법과 

점선으로 나타낸 유전 알고리즘의 결과 모두 첨두 유량 (Peak 

runoff)을 잘 모의하고 있음을 확인할 수 있다. 특히 유전알고

리즘은 유출변화가 심하지 않는 특징을 보이며, 겨울철 (96년 

10월~97년 4월)의 실측치를 단일변이 방법보다 잘 모의하고 

있다는 것을 확인할 수 있다. Fig. 4에서 도시한 산포도를 살

Table 2 Optimized parameters by univariate search and 
genetic algorithm

Parameters

(Symbols)
Methods

Optimized

Values

Area of Upper Side Outlet in 1st 

Tank(A11)

Univariate Search 0.386

Genetic Algorithm 0.368

Area of Lower Side Outlet in 1st 

Tank(A12)

Univariate Search 0.317

Genetic Algorithm 0.347

Area of Bottom Outlet in 1st Tank(B1)
Univariate Search 0.246

Genetic Algorithm 0.190

Area of Side Outlet in 1st Tank(A2)
Univariate Search 0.041

Genetic Algorithm 0.034

Area of Bottom Outlet in 2nd Tank(B2)
Univariate Search 0.099

Genetic Algorithm 0.067

Area of Side Outlet in 3rd Tank(A3)
Univariate Search 0.005

Genetic Algorithm 0.005

Area of Bottom Outlet in 3rd Tank(B3)
Univariate Search 0.010

Genetic Algorithm 0.009

Area of Outlet in 4th Tank(A4)
Univariate Search 0.001

Genetic Algorithm 0.001

Height of Upper Side Outlet in 1st 

Tank(H11)

Univariate Search 56.390

Genetic Algorithm 52.350

Height of Lower Side Outlet in 1st 

Tank(H12)

Univariate Search 26.890

Genetic Algorithm 38.080

Height of Side Outlet in 2nd Tank(H2)
Univariate Search 10.000

Genetic Algorithm 47.800

Height of Side Outlet in 3rd Tank(H3)
Univariate Search 10.0000

Genetic Algorithm 21.020
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Fig. 3 Observed and simulated runoff during calibration period

       

(a) (b)

Fig. 4 Scatter diagram of daily runoff during the correction period Optimized by two method

Table 3 Errors of univariate search and genetic algorithm

Methods RMSE (mm) R2

Univariate Search 2.2681 0.9102

Genetic Algorithm 1.8197 0.9402

펴보면 두가지 방법 모두 실측치와 비슷하게 모의하고 있는 

것으로 나타났다. 목적함수를 Table 3과 같이 정리하였으며, 

단일변이 탐색법의 경우 RMSE가 2.2681㎜, R2가 0.9102로 

나타났고, 유전알고리즘은 RMSE가 1.8197㎜, R2가 0.9402로 

나타나 두 방법 모두 결정계수가 높은 것으로 나타났으며, 이 

중 유전알고리즘이 단일변이 탐색법에 비해 비교적 실측치에 

보다 가깝게 모의하고 있는 것으로 보인다.

2. Tank모형의 검정

앞서 1996년부터 1997년의 강우-유출량 실측 자료를 바탕

으로 보정한 Tank모형을 1999년부터 2000년의 강우자료에 적

용하여 유출량을 모의하고 그 모의치를 실측치와 비교하여 모

델을 검정하였다. Fig. 5는 앞서 보정단계에서 각각의 방법으

로 산출한 최적 매개변수를 이용하여 추정한 유출량 모의치와 

실측치의 비교한 것이다. 앞서 기술한 특징대로 결과가 모의되

었으며, 두 최적화 방법의 검정 결과는 Fig. 6과 Table 4와 같

다. 각 모델의 RMSE는 각각 5.4952㎜, 5.2692㎜로 나타났

으며, 결정계수 R2는 0.8382, 0.8563로 양호한 결과를 보여주

었다.
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Fig. 5 Observed and simulated runoff during validation period

       

(a) (b)

Fig. 6 Scatter diagram of daily runoff during the verification period Optimized by (a) univariate search and (b) genetic algorithm

Table 4 Errors of univariate search and genetic algorithm

methods RMSE (㎜) R2

Univariate Search 5.4952 0.8382

Genetic Algorithm 5.2692 0.8563

3. 결과의 비교

Fig. 3, Fig. 5에 도시된 그래프를 살펴보면, 두 가지 방법 

모두에서 유출량이 작을 때보다는 큰 값을 갖는 경우를 잘 모

의하는 것으로 나타나고 있다. 이러한 현상은 RMSE를 목적함

수로 설정하고 최적화하였기 때문이다. 목적함수인 RMSE에 영

향이 적은 작은 값들은 모의치와 실측치가 다르더라도 무시되

는 경향이 있으며, 수치가 큰 값들은 오차가 날 경우 목적함수

에 미치는 영향력이 크기 때문에 잘 맞는 경향을 갖는다. 결과

적으로 유출량이 클 때에 대해서는 비교적 잘 모의하나, 유출

량이 적은 영역에서는 모의치와 실측치가 차이가 나는 것을 확

인할 수 있었다. 목적함수에 보다 최적화된 값을 도출한 유전 

알고리즘의 결과가 강우에 따른 유출이 둔하게 반응하면서 소

량의 유출량은 잘 맞추지 못하는 데 비해 첨두유량은 보다 잘 

모의하는 결과로 나타난 것은 목적함수의 특징을 잘 표현한 것

으로 사료된다.
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4. 고찰

단일변이 탐색법의 경우 간단하게 최적화기법을 구현할 수 

있었으나, 유전알고리즘과 비교해볼 때 실측치와 모의치를 이

용해 구한 RMSE와 R2 모두 보다 덜 정확한 결과를 보여주고 

있다. 이는 단일변이 탐색법을 통해 얻은 결과가 전역해가 아

닌 국지해에 수렴했을 가능성을 내포하고 있다.

이를 살펴보기 위해 유전 알고리즘과 단일변이 탐색법이 최

적화를 진행하는 과정을 Fig. 7와 같이 도시하였다. ‘GA 100’

은 유전 알고리즘에서 개체수를 100개로 두고 계산했을 때, 

‘GA 500’은 개체수를 500개로 했을 때를 나타내고 있다. ‘US 

1/50’은 단일변이 탐색법에서 매개변수를 변화시키는 폭을 해

당 매개변수가 갖을 수 있는 범위의 1/50만큼 이동시키며 탐색

하는 것을 의미하고, ‘US 1/100’은 1/100씩 이동시키며 탐색

하는 것을 나타낸다. 유전 알고리즘의 경우 단일변이 탐색법에 

비해 최적화를 잘 수행하는 것을 볼 수 있으며, 잠재해가 많을 

경우, 보다 좋은 해에 수렴할 수 있음을 확인하였다. 이에 비

해 단일변이 탐색법은 초기에 빠른 속도로 해에 근접해 가는 

것처럼 보이나 유전 알고리즘이 목적함수 1.9근처에서 수렴하

는 것에 비해 2.3 근처에서 수렴함으로써 유전 알고리즘에 비

해 나쁜 결과를 보여준다. 또한 매개변수 변화의 폭을 더 조밀

하게 하더라도 더 좋은 결과를 보장하지 못하며, Fig. 7에 나

타나는 것처럼 ‘US 1/100’이 ’US 1/50'보다 오히려 더 높은 

RMSE값에서 수렴해버리는 모습을 보이고 있다. 이는 국지해가 

존재하여, 최적해로 수렴하지 못하고, 특정 해로 수렴해 버리

는 것으로 추정할 수 있다.

모형이 간단하고, 선형 사상일 경우에는 간단하게 최적화 기

법을 적용할 수 있는 단일변이 탐색법이 유용할 수 있으나, 

Tank모형과 같이 다양한 변수가 존재하고 서로 복잡하여 영향

을 주고받는 경우에는 수많은 국지해가 존재할 수 있다. 따라

Fig. 7 Comparison of Univariate Search and Genetic Algorithm

서 Tank모형에 있어서 단일변이 탐색법과 같이 이웃해를 검색

해가는 방식보다는 해 집단 전체를 검색하는 유전 알고리즘과 

같은 방식의 최적화 기법을 활용하는 것이 유용할 것으로 생

각된다.

IV. 요약 및 결론

본 연구에서는 유출모형으로 많이 이용되는 Tank모형의 매

개변수를 최적화하는 방법에 대해 살펴보았다. 모형은 실제 현

상을 모의하는 데 목적을 두고 있으며, 이는 실측치와 모의치

의 오차를 최소화하는 최적화 문제로 환원할 수 있다는 점에 

착안하여, 경기도 발안 유역에서 실측된 자료를 이용하여 Tank

모형을 적용하고, 단일변이 탐색법과 유전알고리즘의 두 가지 

최적화 기법을 이용하여 매개변수를 최적화하여, 그 모의 결과

를 비교하였다.

보정 기간은 1996~1997년으로 선정하여 매개변수의 최적화

를 수행하였으며, 보정된 모델을 검정하기 위하여 1999~2000

년 자료를 이용하였다. 본 연구에서는 최적화를 하기 위한 목

적함수로 RMSE와 를 채택하였으며, 보정 결과 단일변이 

탐색법과 유전 알고리즘의 가 각각 0.9102, 0.9402로 높은 

결과를 보였으며, 각각의 방법으로 얻은 매개변수로 구성된 

Tank모형을 검정 기간에 적용해본 결과 가 각각 0.8382, 

0.8563으로 양호한 결과를 보였다. 특히 유출량이 크게 나타

나는 부분에서 잘 모의하는 것으로 나타났다.

유전 알고리즘은 더 많은 잠재해를 갖고 시작하는 것이 더 

나은 최적화 결과를 보였으나, 단일변이 탐색법은 매개변수의 

변화폭을 작게 하여 더 세밀하게 탐색하더라도 오히려 더 나

쁜 결과로 수렴할 수 있음을 확인하였다. 이는 국지해가 존재

할 경우에는 단일변이 탐색법과 같은 인근해를 탐색하는 방법

이 유효하지 않을 수 있다는 것으로 생각된다. 따라서 Tank모

형과 같이 많은 매개변수가 존재하며, 서로 비선형적으로 연결

되어 있는 모형의 경우에는 유전 알고리즘과 같이 전역해를 검

색하는 알고리즘을 이용하여 최적화하는 것이 보다 타당할 것

으로 판단된다.

추후 연구에서는 매개변수를 최적화하는 데 있어서 다른 형

태의 목적함수를 적용하여 모델의 적합성을 살펴봄으로써, 모

델의 이용방안에 따른 목적함수의 차이를 살펴볼 수 있을 것

이며, 모델의 목표 결정계수를 두고 어떤 최적화 방법이 가장 

빠르게 해를 찾아내는 지를 비교 분석하여 보다 효율적인 최

적화 알고리즘을 연구함으로써 모델의 현장적용에 있어 도움을 

줄 수 있을 것으로 사료된다.
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