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T his paper deals w ith logist ic regres sion m odels for analy sing
separation rates from m ajor s . T h e m odel buildin g procedure sh ow s h ow
to in coporat e th e effect s of some factor s cau sing from three- w ay nest ed
samplin g sch em e an d discu sses w h at type of characterist ics as
in depen dent v ariables directly affect ing the rat es should be con sidered.
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1 . 서론

대학에 학부제가 도입된 이후 이전의 학과별 신입생 선발때와는 달리 학부내 소속
전공별 학생수가 해당전공의 정원보다 초과하거나 정원미달현상을 보이는 등 학생수
가 일정하지 않게 되고 더욱이 학부간의 전부가 용이함에 따라 학부간의 인원변동도
심하여 전공 또는 학부운영에 많은 문제점과 함께 바람직하지 않은 여러 가지 현상들
을 드러내고 있다.

본 논문은 학부제 실시 이후 발생하는 여러 가지 현상들중 신입생들이 애초에 지
원한 소속학부에서 배정받은 전공을 이탈하는 학생들의 변동율, 즉 전공이탈율과 관
련된 자료분석모형을 제시하고자 한다. 전공이탈율에 대한 모형의 고려는 학부제를
다년간 실시함에 따라 학생들이 배정받은 전공을 떠나게 되는 주된 요인들이 무엇인
가를 분석하기 위한 기본모형의 필요성과 이 모형에 근거하여 소속전공을 이탈하는
학생들의 비율을 체계적으로 규명할 수 있을 때 학과나 학부의 운영에 도움이 될 수
있으리라 사료되기 때문이다.
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이탈율은 개체의 이가반응에 대한 성공확률로 간주할 수 있으므로 이 성공확률에
영향을 미치는 독립변수들과의 관계를 분석하기 위한 모형은 일반화된 선형모형으로
기술할 수 있다. 개체의 관심반응에 대한 확률을 분석하기 위하여 이용되는 일반화된
선형모형은 여러 문헌에서 제시되고 있다. A grest i (1990)는 개체의 이가반응변수들에
대한 다양한 모형들을 제시하고 모형들의 특성 및 모수들의 추론방법에 대해 자세히
설명하고 있다. H osm er and Lem esh ow (2000)는 개체의 이가반응변수에 대한 분석모
형으로 다양한 성격의 독립변수들을 포함하고 있는 로지스틱 회귀모형을 논의하고 있
다. 그리고 Cox and Sn ell (1989)은 개체의 반응이 구조적으로 지분관계인 이가반응변
수들에 대해 로지스틱 회귀모형을 다루고 있다. 본 논문은 이러한 문헌들에 근거하여
관심자료를 분석하기 위한 체계적이고 합리적인 모형을 설정한 후 모형내 미지모수들
을 구체적으로 추론해 보고자한다.

2 . 자료구조

전공이탈율을 분석하기 위한 모형설정을 위하여 자료구조를 생각해 보기로 한다.
먼저, 조사모집단은 학부제를 도입한 대학에서 조사시점에 학부내 전공을 배정받은
학생들을 대상으로 한다. 이때, 전공을 배정받은 학생은 전공이탈여부에 대한 관측개
체이고 개체의 반응변수는 전공이탈여부이며, 졸업시 까지 전공을 이탈하지 않으면 0
이탈하면 1의 값을 취하는 변수 Y로 나타낼 수 있다. 전공이탈율을 로 두면 반응

변수 Y는 성공확률이 인 베르누이 분포를 나타낸다. 전공이탈율에 영향을 미치는
독립변수들로 성별, 전공배정 이전까지의 평균평점, 입학시 교차지원여부, 그리고 배
정받은 전공에서의 적성여부등을 고려할 수 있겠다. 전공이탈율과 고려된 독립변수들
간의 관련성을 판단하기 위하여 일반화 선형모형을 이용할 때, 모형은 다음과 같이
표현된다.

(2.1)g ( ( x ) ) = g ( E ( Y ) ) = + 'x

단, g 는 연결함수 (link funct ion )이고 x는 독립변수들의 벡타이며, 는 모수벡이
다.

g 가 logit 연결함수일 때 로지스틱 회귀모형으로 정의된다. 다른 연결함수를 이용하
는 모형에 비해 이 모형의 이점은 표본추출계획이 전향적이거나 후향적이건 간에 모
수효과들이 추정될 수 있다는 점이다. 또한, 이 모형은 수리적 관점에서 활용이 다양
하며 쉽게 이용할 수 있고 의미있는 해석이 가능하므로 이가 또는 이항반응자료 분석
에 주로 이용된다. 모형의 형태는 다음과 같다.

(2.2)log ( ( x )
1 - ( x )

) = + 'x

전공이탈율을 분석하기 위한 로지스틱 회귀모형에서 모형식을 추정하고 모수추론
을 위해서는 자료들을 얻기 위한 표본추출계획을 고려해야 한다. 연구시점에서 각 대
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학에서의 전공배정후 이탈율에 대한 자료를 얻기위한 표본추출방법으로 삼원지분계획
을 생각할 수 있다. 즉, 대학집단에서 일부대학을 임의로 추출하여 표본으로 취하고
표본으로 추출된 대학내 학부집단에서 임의로 일부 학부를 추출하여 그 학부내 모든
전공 또는 일부 전공에서 학생들을 표본으로 취할 수 있다. 이와 같이 표본을 취하여
필요한 자료를 얻을 때, 고려해야 할 점은 이용된 표본추출계획에 의해 반응변수의
관심확률에 영향을 미치는 요인들이 있는 가를 살펴볼 필요가 있고 그러한 요인들이
존재한다면 이들 요인들의 효과가 포함되도록 모형을 설정해야 한다.

삼원지분계획하의 표본추출방법은 반응의 관심확률인 이탈율에 영향을 미칠 수 있
는 세 가지 요인들이 존재하게 된다. 첫째는 대학들의 집단에서 표본을 추출함으로써
발생하게 되는 대학간의 변이 또는 변동은 이탈율의 한 변동요인이 될 수 있고 둘째
는 추출된 대학에서 임의로 일부 학부를 추출할 때 학부간의 변동이 예상되고 이들
학부간의 변동은 이탈율에 영향을 미치는 또 하나의 요인으로 간주될 수 있으며 마지
막으로 학부내 전공간의 변동 또한 영향을 미치는 요인일 수 있다. 대학간의 변동을
나타내는 요인의 효과 즉, 선택된 대학효과는 대학집단에서 임의로 추출한 데 따른
효과이므로 확률효과로 취급할 수 있다. 마찬가지로 대학내 학부효과, 학부내 전공효
과도 확률효과로 간주하게 된다. 이들 세 확률효과를 고려한 모형은 지분관계의 확률
효과를 포함하고 있는 로지스틱 회귀모형이 되게 된다. 이외에도 중요하게 다루어야

할 점은 각 전공에서의 이탈율 에 대한 정의이다. 전공배정후 이탈여부에 대한 개체
의 관측반응은 이탈하거나 존속하는 이가의 반응을 나타내며 각 개체의 이탈여부에
대한 반응은 독립이고 이탈확률은 일정하다는 가정이 만족되어야 한다는 점이다. 이
러한 가정은 여러 유형의 비율, 예를들면, 제품의 불량률, 특정정당의 지지율, 그리고
사망률과 같은 관심비율을 분석하는 데 필요한 조건들이다. 이 두 가지 가정들은 이
항자료의 분석을 위한 이항분포를 적용하기 위해 필수적인 가정들이다.

예를들어 비교하고자 하는 처치가 둘 있고, 두 처치집단에서의 성공비율을 1 , 2

라 둘 때, 두 집단에서의 성공비율에 대한 처치효과를 알아 보기 위한 모형으로 로지
스틱 회귀모형을 고려한다면 다음과 같다.

(2.3)log i t( ) = + z

단, z 는 처치의 두 수준을 나타내는 가변수이다.
두 처치의 성공비율을 모형으로 표현할 때, 각 처치집단에서의 성공확률에 영향을

미치는 변수는 각 집단에서 행해진 처치의 고정효과를 가정한 모형이다. 이 예에서
논의의 초점은 처치를 관심집단의 특성으로 기술하고 있는 점에 주목할 필요가 있다.

본 논문에서의 전공이탈율에 대한 분석의 가정으로 각 전공에서 이탈율은 전공만
을 고려할 때 전공들은 비교하고자하는 처치들로 고려되고 따라서 전공이탈율간의 차
는 전공효과들을 감안한 모형으로부터 분석될 수 있음을 의미하며 전공내에서 이탈율
은 일정하고 개체의 반응은 독립적으로 주어진다는 가정하에 자료분석에 대한 논의가
행해지고 있음을 내포하고 있다. 두번 째는 자료수집을 위한 표본추출방법에서 집락
추출에 의한 삼원지분계획을 고려할 때 이탈율에 영향을 미칠 수 있는 세 변동요인들
의 효과들이 확률효과로 간주되기 때문에 이들 효과에 대한 확률분포를 가정해야 한
다. 확률효과에 대한 분포의 가정은 일반적으로 평균이 0 이고 분산이 일정한 상수분
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산을 갖는 정규분포를 가정한다.
표본추출계획과 관련된 로지스틱 회귀모형을 구체적으로 기술하기 위해 자료의 구

조를 살펴보기로 한다. 자료의 구조를 단순화하기 위해 임의로 추출된 대학이 3개, 대
학내 임의로 추출된 학부가 2개이며 학부내 전공이 3개 전공이라 하자. 이 경우 자료
구조는 < 표2.1> 과 같다. <표2.1> 은 단순히 표본추출방법으로 삼원지분계획을 이용하
였을 때 주어지는 자료들 만을 나타내고 있다.

그러나 관심확률에 영향을 미칠 수 있는 독립변수들을 고려할 때, 수집되는 자료
의 구조는 달리 표현되리라는 것을 예상할 수 있다. 관심확률에 영향을 미칠 수 있는
독립변수들을 파악하기 위해서 우선 각 전공의 이탈확률에 변이를 줄 수 있는 변수들
이 무엇인 가를 고려해야 한다. 독립변수들로 전공이탈율에 영향을 미칠 수 있는 변
수들은 전공간에 변동이 예상되는 전공특성들을 생각할 수 있다. 예를들면, 각 전공에
서의 교차지원한 학생들의 수, 그 전공의 난이도에 대한 측정으로 학과평균성적에 미
달하는 학생들의 수, 취업률, 전공선택에 만족하지 못하고 있는 학생들의 수, 그리고
전공교수들의 관심도등을 생각할 수 있다.

<표2.1: 삼원지분계획하의 자료구조를 나타내는 표>

대학 학부 전공
이탈여부

이탈 존속
1 1 1 y 111 n 111 - y 111

2 y 112 n 112 - y 112

3 y 113 n 113 - y 113

2 1 y 12 1 n 12 1 - y 121

2 y 122 n 122 - y 122

3 y 123 n 123 - y 123

... ... ... ... ...

3

1
1

2

3

y 311

y 312

y 313

n 3 11 - y 311

n 3 12 - y 312

n 3 13 - y 313

2

1

2

3

y 32 1

y 322

y 323

n 321 - y 32 1

n 322 - y 322

n 323 - y 323

3 . 자료분석 모형

전공이탈율에 대한 자료가 삼원지분계획하의 표본으로부터 수집된 자료일 때, 자
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료분석을 위한 모형을 구체적으로 논의해 보기로 한다. 먼저, 대학집단에서 임의로 추

출된 대학을 i (단, i = 1, 2 , … , a ), 대학 i 에서 임의로 추출된 학부를 j (단,
j = 1, 2 , … , b), 그리고 학부내 임의전공을 k (단, k = 1, 2 , … , c )라 두자. 독립변수들

의 벡타를 x라 둘 때, 가정할 수 있는 모형의 형태는

(3.1)log i t( ij k ) = + 'x + a i + bj ( i) + c k ( ij )

이다. 단, a i 는 대학 i 의 확률효과, bj ( i) 는 대학 i 에서 임의추출된 학부 j의 확률

효과이며 c k ( ij ) 는 대학 i , 학부 j에서 임의추출된 전공 k의 확률효과를 나타낸다. 이들

확률효과에 대한 분포는 각기 N (0 , 2
a ) , N ( 0 , 2

b ) , 그리고 N ( 0 , 2
c )인 분포를 따른다

고 가정한다.
지분계획하의 확률효과들의 특성에 의해 지분관계에 있는 효과들은 교호작용이 존재

하지 않기 때문에 이를 고려할 필요가 없다. 그러나, 지분관계의 효과들이 모두 확률
변수로 간주될 수 없는 경우에 일부 효과는 고정효과로 취급하여 추론을 해야한다.
예를들면, 임의추출된 학부내 모든 전공이 선택되었다면 전공효과는 더 이상 확률효
과가 아닌 고정효과로 취급된다. 이때의 관련된 로지스틱 회귀모형의 한 형태는

(3.2)log i t( ij k ) = + 'x + 'z + a i + b ( ij )

이다. 단, z = ( z 1 , z 2 , … , z ( c ( ij ) - 1) ) '는 대학 i, 학부 j내 소속전공들의 수가 c ( ij ) 개

일 때, ( c ( ij ) - 1)개의 가변수들의 관측벡타를 나타낸다. 일반적으로 대학마다 학부내

소속전공의 수는 동일하지 않을 뿐만 아니라 대학간에 동일 명칭의 학부라 하더라도
다양한 전공들이 소속되어 있기 때문이다.

본 논문에서의 주안점은 학부제 실시이후 학부제를 시행하고 있는 대학에서 배정
받은 전공을 이탈하여 동일학부내 다른 전공 또는 다른 학부로 이동하는 학생들의 비
율, 즉 전공이탈율을 추론하는 데 있다. 다시말하면, 배정받은 전공에서 벗어나는 개
별학생의 이탈가능성에 대한 관심보다는 배정받은 전공에서의 이탈율에 대한 분석을
하고자 한다. 이는 전공간에 이탈율의 비교에 대한 추론을 위해서 필요하다.

구체적으로 설명하기 위한 예로써 자연과학부내 통계학 전공에서 이탈율을 라

두자. 이때, 에 대한 추론을 위해 통계학을 전공하는 학생들의 모집단으로부터 크기

n인 확률표본을 취한 후 표본내 이탈한 학생들의 수에 대한 확률분포로 이항분포를

정의할 수 있을 때, 에 대한 추론이 행해지게 된다. 그러나, 전공이탈율에 영향을 미

치는 독립변수들이 존재할 때, 이들의 효과를 모형에 근거하여 추론하는 것은 모형의

구조형태의 결정과 함께 체계적이고 효율적인 분석방법의 토대가 되기 때문이다. 전

공이탈율에 영향을 미치는 변수들로 양적인 변수들과 질적인 변수들의 두 유형을 생

각할 수 있다. 이 경우 두 유형의 변수들은 집단화된 자료의 특성을 알아볼 수 있는

변수들이어야 함에 유의할 필요가 있다. 예를들면, 질적변수들로 소속학부, 소속대학
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등은 전공에서의 이탈확률에 영향을 미치는 범주형 변수들이다. 양적변수들로는 교차

지원한 학생수, 취업률, 그리고 전공에 부정적인 학생들의 수 등을 생각할 수 있다.

여기에서 개체별 특성을 고려하지 않은 이유로는 학생들의 개인별 전공이탈율에 관심

을 두기 보다는 전공별 전공이탈율에 대한 분석에 관심을 두고 있다는 점이다. 따라

서, 분석하고자 하는 관심확률이 어떤 유형의 확률인가에 따라 적절한 독립변수들을

고려해야 한다는 점에 유의해야 함을 나타내고 있다.

이러한 논의의 주안점은 개체에 대한 관측반응이 이가반응으로 주어지는 경우에

관심확률은 모집단의 전체적 특성을 나타내는 확률이거나 개체의 개별적 특성과 관련

된 확률을 의미할 수 있다는 점이다. 예를들면, 어떤 회사에서 생산된 제품의 불량율,

어느 지역사회 집단에서의 실업률등은 그 회사 또는 그 집단에서의 개체들의 전체적

특성을 나타내는 모수이나, 어느 특정학생이 지원한 대학에 합격할 확률, 한 특정인이

신용불량자로 인정될 확률은 개별적 특성을 나타내는 모수이다. 따라서, 어떤 유형의

관심확률을 분석하느냐에 따라서 관련된 설명변수들의 성격도 명확히 정의되고 분리

되어 고려되어야 한다는 것이다.

모집단의 전체적 특성을 나타내는 확률을 일반화 선형모형의 근거하에 분석하고자

하는 경우에 관련된 독립변수들은 확률표본을 취한 다음 수집된 이가자료를 집단화된

이가자료 (grouped binary dat a ) 또는 이항자료 (binomial data )로 분류할 수 있는 변수

들을 고려해야 함이 마땅하다. 본 논문의 전공이탈율도 전공집단의 전체적 특성과 관

련된 모수로 정의하고 있다. 다시말하면, 학부제 시행이후 전공배정된 학생들이 전과

또는 전부의 시기를 통하여 비인기전공 또는 기초학문의 전공으로부터 소위 인기전공

또는 응용학문의 전공으로 옮겨가는 추세를 여러 가지 요인들로 진단해 보고 주된 요

인들이 어떤 것인 가를 분석하기 위한 모형을 고려하고 있다.

4 . 자료분석 예

다음은 어느 대학의 전공이탈율을 분석하기 위해 인위적으로 생성한 자료이다. 실

제 자료의 수집은 대학마다 학생들의 개별 신상자료와 학적자료의 누출이 대학간의

교육정책과 운영상의 문제점을 야기할 수 있기 때문에 제공받기가 쉽지 않은 점이 있

다. 그러나, 일반적인 사실에 근거한 생성자료의 분석예는 실제 자료를 어떻게 분석해

야 하는 가에 대한 방법을 제시하므로 자료분석에 도움이 될 수 있다고 본다.

3절의 자료분석 모형에서는 학부제를 시행하고 있는 모든 대학의 전공집단에서 이

탈율의 분석모형에 대한 논의를 했으나 이절에서는 한 특정대학의 일부 선정된 학부

의 전공이탈율에 대한 모형을 생각해 보기로 한다. 자료의 구조가 < 표4.1> 과 같다고

하자. <표4.1>에서 고려되고 있는 학부는 인문분야의 기초학문을 수용하고 있는 인문
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학부의 4개 전공과 자연과학부의 9개 전공에 대한 자료이다. 학부제 실시이후 학부내

각 전공은 학부제 실시이전의 전공정원을 갖고 있으나 전공지원인원에 비례해 인원이

배정되기 때문에 전공정원을 초과한 인원이 배정되기도 하고 모자라는 인원이 배정될

수도 있다. 따라서 표의 배정인원은 실제 그 전공에 배정받은 인원수를 나타내고 있

다. 이 대학의 전공배정기준은 1학년말에 학생들의 평균평점을 기준으로 전공을 배정

한다. 학생들은 학부내 원하는 전공을 3개까지 순위별로 지망하게 되고 지원자가 많

은 전공은 전공정원보다 많은 120%까지 선발할 수 있다. 자료표에서 배정인원과 각

전공에서 이탈자의 수는 모대학의 2001년도에 조사된 실제자료를 나타내고 있다. 교

차지원 인원과 전공이 적성에 맞지 않은 인원은 가상자료로 주어졌다. 전공정원은 학

부제 실시이전 전공별 정원을 나타내고 있으나 1학년말 학생들이 받은 평균평점과 기

타기준에 의해서 실제로 지원하는 전공에 배정된 인원을 살펴보면 일부전공만이 정원

을 채우고 있음을 알 수 있다. 전공배정을 받은 학생들이 2학년 후학기에 실시된 전

과 또는 전부시기를 통하여 이탈한 학생들은 기초학문을 다루고 있는 두 학부의 모든

전공에서 많은 학생들이 다른 학부로 옮겨 가고 있음을 보여 주고 있다. 이러한 현상

은 학부제 실시 이후 기초학문을 다루는 모든 전공에서 학생유치의 어려움을 보여주

는 한 단면이기도 하다. 기초학문 분야를 이탈하는 현상에 영향을 미치는 요인들로

대학진학 때의 희망전공과는 상관없이 성적 때문에 다른 계열에 지원한 가를 알아보

기 위한 교차지원여부, 졸업후 취업가능성 그리고 전공적성등의 변수들을 고려할 수

있다. 여기서는 여러 가능한 변수들의 자료수집의 어려움 때문에 교차지원여부와 전

공적성의 두 독립변수들과 관련된 자료분석을 생각해 보기로 한다.

<표4.1>의 자료를 분석하기 위한 로지스틱 회귀모형을 생각해 보자. 특정대학의 2

개학부의 전공만을 고려하였기 때문에 학부효과와 전공효과들은 고정효과로 간주된

다. 양적변수로 전공특성을 나타내는 두 변수 즉, 교차지원 인원 과 전공이 적성에 맞

지 않는 인원을 고려하지 않을 때의 모형은 다음과 같다.

(4.1)log i t( ij ) = + i + j ( i)

단, 는 절편이고 i 는 i번째 학부효과이고 j ( i) 는 학부 i내 j번째 전공효과를

나타낸다.
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<표4.1: 모대학의 2001년도 전공별 이탈자의 수를 나타내는 자료>

학부 전공 전공정원 배정인원
교차지원

인원

전공이

적성에

맞지않는

인원

이탈자의

수

이탈자

추정인원

자연과학부

수학 50 50 4 15 12 14.92

통계학 40 40 2 8 5 7.75

화학 60 50 8 25 21 21.90

물리학 40 11 1 7 5 2.22

생물학 40 40 2 8 7 7.75

미생물학 40 40 4 7 4 5.09

공중보건학 50 45 6 14 11 9.23

식품가공학 40 36 5 5 5 3.06

인문학부

신학 40 6 2 2 1 0.58

사학 40 40 3 6 4 5.31

철학 40 31 2 25 23 21.72

국민윤리학 40 40 5 15 12 10.46

식 (4.1) 모형은 관측치가 13개이고 모형내 모수의 수가 13이므로 포화모형 (saturat ed
m odel)을 나타낸다. j ( i) 대신 각 전공에서 측정된 두 개의 양적변수를 이용한 모형의

형태는 다음과 같이 표현할 수 있다.

(4.2)log i t( ij ) = + i + i x 1j ( i) + i x 2j ( i)

단, i 는 학부 i에서 양적변수 x 1 과 관련된 회귀변수이고, i 는 x 2 와 관련된 회귀

변수이다. 여기서 x 1 은 교차지원한 인원 수이고, x 2 는 전공이 적성에 맞지 않는 인

원을 나타낸다. 이경우에 추정해야 할 모수의 수는 네 개이다. j ( i) 의 고정효과 대신

에 두 양적변수를 이용한 모형은 다음과 같이 단순한 형태로 나타낼 수 있다.

(4.3)log i t( ij ) = + i + 1 x 1j ( i) + 2 x 2j ( i)
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단, 1 과 2 는 두 양적변수와 관련된 회귀변수들이다.

식 (4.3)을 위 자료에 적합시켰을 때 모형내 모수들의 추정값은 다음과 같다.

=- 2.19 (0.3196), 1 =0.16(0.2865), 1 =- 0.17 (0.0727) 이고 2 =0.13 (0.0210) 이다.

우도비 검정통계량의 p - v alue는 0.3695이나, 학부효과가 0 이라는 귀무가설에 대한
p - v alu e가 0.5745이므로 전공이탈율에 영향을 미치는 변수라고 생각할 수 없다. 따라
서, 학부효과를 제외한 단순모형은 다음과 같이 주어진다.

(4.4)log i t( ij ) = + 1 x 1j ( i) + 2 x 2j ( i)

식 (4.4)를 자료에 적합시켰을 때 주어진 모수추정값은 다음과 같다.

=- 2.13 (0.2983), 1 =- 0.18 (0.0666) 이고 2 =0.13 (0.0200) 이다. 두 양적변수의 유

의성에 대한 p - v alue는 0.01이하이고 모형에 대한 적합도 검정에서 우도비 검정통계
량의 관측값에 대한 p - v alu e는 0.4376으로 모형이 적합함을 나타내고 있다. 따라서,
자료분석에 적합한 모형으로 식 (4.4)의 이용은 타당하다고 할 수 있겠다. <표4.1> 의
자료에서 마지막열의 이탈자 추정인원은 식 (4.4)를 자료에 적합시킨후 추정된 모형식
으로 부터 구한 이탈자의 수에 대한 추정값을 나타낸 열이다.

5 . 결론

본 논문은 학부제 실시이후 나타나는 여러 현상들중 전공이탈율과 관련된 자료분

석 모형을 제시하고 있다. 자료분석을 위한 로지스틱 회귀모형과 관련하여 논의된 주

안점들을 다음 몇가지로 요약해 볼 수 있겠다. 우선 전공이탈율은 개체의 이가반응변

수인 전공이탈여부에 대한 이탈확률로 정의하고 이 확률은 개체간에 일정하고 독립적

으로 관측된다는 가정하에 분석이 행해지고 있다는 점이다. 이 가정이 만족될 때, 표

본으로 추출된 개체들의 이가반응에 대한 관측값들의 모임인 이가자료는 반응범주의

도수로 주어진 이항자료로 간주될 수 있다. 따라서, 독립변수들의 각 수준결합에서 수

집된 이항자료의 확률분포로 이항분포의 적용이 가능하게 되고 최우추정법을 이용하

여 적합된 모형내 모수추정값을 구할 수 있게 된다. 두번 째로 전공이탈율을 분석하

기 위한 표본추출계획과 관련된 요인들이 관심확률에 영향을 미칠 수 있는 변수들 임

을 논의하고 있다. 세번 째로 개체의 관심반응확률인 전공이탈율에 영향을 미치는 독

립변수들은 개체간의 전공이탈율에 변이를 줄 수 있는 변수들이 고려되지 않아야 한

다는 점에 유의해야 함을 논하고 있다.

137



Jaesun g Choi

참고문헌

1. A gresti, Alan . (1990). Cat eg orical dat a analy sis , John W iley an d Son s , In c.,
N ew York .

2. Cox , D .R.. an d Sn ell, E .J . (1989). A naly sis of bin ary data (2nd edit ion ),
Chapm an an d H all, Lon don .

3. Hosm er , W . David, an d Lem eshow , Stanley . (2000). Applied logistic
regression (2n d edit ion ), John W iley an d Son s , In c., New York .

[ 2002년 8월 접수, 2002년 9월 채택 ]

138


