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요 약

본 논문에서는 형식별 블럭분할에 기초한 다중신경망과 퍼지추론에 의한 한글 형식분류에 대해 연구하였다. 효과적인 자 

모분류를 위해 입력문자에 대해서 한글의 각 형식을 구성하는 자모의 영역으로 분할하는 블럭분할방법을 제한하였으며, 분 

할된 블럭이 형식에 따라 적응적으로 변화할 수 있도록 하였다. 또한 분류율의 향상을 위해 전체신경망과 부분신경망으로 

이루어진 다중신경망을 구성하였으며, 퍼지추론에 의해 한글 형식을 판정하였다.

비교, 실험을 통하여 제안된 방법의 타당성을 검증하였으며, 92.6%의 분류율을 나타내므로서 유효성을 확인하였다.

ABSTRACT

In this paper, the classification of Korean character type using multi neural network and fuzzy inference based on 

block partition is studied. For the effective classification of a consonant and a vowel, block partition method which 

devide the region of a consonant and a vowel for each type in the character is proposed. And the partitioned block 

can be changed according to the each type adaptively. For the improvement of classification rate, the multi neural 

network with a whole and a part neural network is consisted, and the character type by using fuzzy inference is de­

cided. To verify the validity of the proposed method, computer simulation is accomplished, and from the classifi­

cation rate 92.6%, the effectivity of the method is confirmed.

I.서 론

한글인식에 있어서 가장 중요한 요소는 한글의 기 

호학적 특성으로 인한 위상차에 의해 기호나 의미가 

달라지게 된다는 것이다. 이러한 한글의 위상적 성질 

은 한글 인식구조를 결정 하는데 중요한 특징 이 된다. 

지금까지의 한글인식에 관한 연구는 통계적 방법과 

구문적 방법으로 대별될 수 있고 각각 장단점을 가지 

고 있다」或

통계적 방법은 문장의 변형에 강한 반면 문자 구별
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을 용이하게 하는 특징량의 선정이 어렵고 인식대상 

문자의 수가 증가할수록 처리시간이 길어지는 단점 

이 있다.

구문론적 방법은 자소에 대한 구조적인 정보를 이 

용하므로서 입력변형이나 글자체의 변화에 무관한 

인식이 가능하여 가소단위의 한글인식에 많이 적용 

되고 있다. 그러나 자획추출이 어렵고 자소간의접속 

유무에 따른 오인식이 심한 단점이 있다. 특히 자소 

단위의 한글인식을 위해서는 자모의 분리가 필수적 

이나 필기체인 경우 한글의 특성상 필기습관에 따라 

자소위치의 변동이 심하고, 자모의 접촉및 분리가 다 

양하게 나타나므로서 자모분리가 용이하지 않게된 

다. ⑶

또한 한글인식에 있어서 한글의 위상특성에 따라 

몇개의 형식으로 나누면 나누어진 형식중에서의 인 

식은 상대적으로 쉽기 때문에 먼저 형식분류를 한다 

음, 형식분류 정보를 이용한 인식이 효과적이라 할 

수 있다.⑷

본 연구는 효과적인 한글인식을 위한 전단계로서 

인식을 위한 처리시간 단축과 인식율 향상을 도모할 

수 있는 한글 형식분류에 관한 연구로서, 형식분류시

형식별블럭 분할 J

자소의 접촉유무 및 복잡도에 무관한 효과적인 분류 

방법 을 제안한다. 제안된 분류방법 은, 한글은 위 상적 

특성에 의해 초성자음(C1), 수직모음(V1), 수평모음 

(,V2), 종성자음(C2)의 조합에 따라 6가지 형식으로 

구성되고, 구성된 Ci, Vi, V2, C2의 구별에 의해 형 

식판정이 이루어질 수 있다는 점에 착안하여, 입력문 

자를 Cl, Vi, V2, C2의 영역으로 분할하는 블럭분할 

방법을 도입하였다. 분할된 블럭은 입력문자에 따라 

적응적으로 변화하는 융통성을 갖도록 하였으며 효 

과적인 형식판정을 위해 다중신경망의 구성과 퍼지 

추론을 사용하였다. 형식판정 과정은 크게 형식별 블 

럭분할 과정과 분할된 각각의 블럭을 이용하여 신경 

회로망에 의한 자모분류 과정, 그리고 자모분류 결과 

를 이용하여 퍼지추론에 의한 형식판정 과정으로 나 

뉘어진다. 그림1에 본 연구의 전체 과정도를 나타내 

었다.

口.형식별 블럭분할

2-1. 한글의 기본형식

14개의 자음과 10개의 모음으로 조합되는 한글은 

위상적 특성에 따라 글자를 구성하는 Ci, Vi, V*  C2 

로 구별되며 그림2와 같이 6가지 기본형식으로 분류 

된다."I 6가지 기본형식중 1형식은 Ci, Vi, 2형식은 

G, Vi, C2, 3형식은 Ci, Vi, V2, 4형식은 Ci, Vi, 

V2, C2, 5형식은 Ci, V2, 6형식은 J, V2, C2으로 구 

분되며, G, Vi, V?, C2는 각각 초성자음, 수직모음, 

수평모음, 종성 자음을 나타낸다.

(- 블럭별 8방향 HOUGH 변환 )

그림 2. 한글의 기본형식

신경회로망

여기서 한글을 구성하는 Cl, Vi, V2, C2의 구별에 

의해 형식판정 이 이루어질 수 있다는 점에 착안하여, 

입력문자를 Cl, Vi, V2, C2의 영역으로 분할하는 블 

럭분할 방법을 도입한다. 즉, 입력문자에 대해 각 형 

식을 구성하는 Ci, Vi, V2, C2의 영역에 해당하는 자 

모단위의 블럭을 취하게 되면 한 문자에 대해 6가지 

형식별로 블럭분할이 이루어지게 된다. 그러나 필기그림 1. 전체과정도
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체 한글은 필기자의 습관에 따라 자소의 위치가 일정 

하지 않기때문에 자모의 접촉등에 따라 Ci, Vi, v2, 

C2의 구별이 어려워지며, 형식별로 블럭분할을 할때 

분할방법에 따라 자모분류의 성능이 좌우되기 때문 

에 모든 입력문자에 대해 고정된 블럭으로 형식분할 

을 하게되면 자모의 분류성능이 저흐F하게 된다• 따라 

서 모든 입력문자에 따라 자모영역의블럭이 적응적 

으로 변화할 필요가 있다. 본 연구에서는 효과적인 

자모분류를 위해 입력문자에 대해 각 형식을 구성하 

는 Cl, Vi, v2, c2 영역을 적응적으로 블럭분할하는 

방법을 제안한다. 제안된 방법은 문자의 수평，수직 

Histogram을 이용하여 블럭분할시 입력문자에 따라 

블럭이 적응적으로 변화하는 방법을 사용하므로서 

분할된 블럭에 융통성을 부여하였으며 그 과정은 다 

음과 같다. 첫째, 수평과 수직 Histogram 분포를 이 

용하여 블럭분할의 후보점을 검출한다. 분포도에 따 

라 분포가 없는 부분을 우선적으로 Ci, Vi, V2, C?의 

영역에 해당하는 블럭을 개략적으로 검출한다. 둘째, 

개략적인 블럭분할이 이루어지면 분할이 이루어지지 

않은 부분에 대해 Histogram의 최소 분포점에 따라 

6가지 형식으로 분할을 시행한다. 그림3에 고정적인 

블럭분할과 적응적인 블럭분할을 각각 나타내었으 

며, 그림3(b)에서 보면 입력문자에 따른 블럭영역이 

적응적으로 변화됨을 알 수 있다.

(a) 고정된 블럭분할

日囹倒퀘用鲁
(b) 적응적 블럭분할

그림 3. 형식별 블럭분할

皿. 블럭분할을 이용한 다중신경망 구성

형식별로 분할된 각각의 블럭들에 대해 자모를 분 

류할 수 있는 신경회로망은 자모를 구별하는 전체신 

경망과 부분신경망(Cl, Vi, V2, C2 Net)으로 이루어 

진 다중신경망으로 구성되며, 입력문자의 특징추출 

은 Hough변환에 의해 구해진다.BE

3-1. Hough변환에 의한 특징추출

한글문자는 기본적으로 방향성이 강한 직선성분의 

획들로 구성되고 이러한 획들이 연결되어 자모를 형 

성하게 된다. 이러한 방향성이 강한 자모를 표현하기 

위해서는 효과적인 특징추출 방법이 필요하며, 본 연
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그림 4. Hough변환에 의한 방향별 누적분포

%25ea%25b5%25ac%25ed%2595%25b4%25ec%25a7%2584%25eb%258b%25a4.BE
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구에서는 직선성분 검출에 효과적인 Hough변환을 

이용하였다.'逆 추출된 특징량은 Hough 변환에 의한 

8방향 성분의 거리누적수이며, 여기서 8방향 성분을 

취한것은 필기자의 습관에 따라 발생하는 획의 가도 

에 따른 변동을 모두 흡수하기 위해서이다. 이때, 특 

징량은 입력문자의 형식별로 분할된 각각의 블럭에 

대해 모두 추출된다. 그림4는 추출된 특징량의 예로 

서, 입력문자 "우” 전체에 대한 8방향별 거리 누적분 

포를 나타낸것이며, 특징량의 수를 최소화하기 위해 

방향별로 8개씩 표본화하여 각각의 블럭에서 64개의 

특징점을 대해 추출하였다.

3-2. 다중 신경망 구성

추출된 특징량을 이용하여 자모를 분류하기 위한 

다중 신경망의 구성은 전체신경망과 부분신경망으로 

이루어졌으며, 부분신경망은 각 자모를 나타내는 Ci, 

Vi, V2, C2 Nets- 구성되었다.

그림5는 형식판정을 위한 전체과정중 다중신경망 

부분을 개략적으로 나타낸것이며, 세부적인 신경회 

로망 구성을 그림6에 전체신경망에 대해 나타내었다. 

그림6에서 보면 입력된 문자는 각 형식별로 각각 블 

럭분할되어 각 형식별로 전체신경망의 해당 형식Net 

에 입력되어진다. 여기서 입력문자에 대해 분할된 블 

럭은 1형식이 2개, 2형식이 3개, 3형식이 3개, 4형식 

이 4개, 5형식이 2개, 6형식이 3개로서 총 17개의 블 

럭으로 구분되며, 그림7에 입력문자에 대해 17개의 

블럭으로 분할된 예를 나타내었다. 이때 각 형식별 

Net는 자모단위의 학습데이타로 교사 학습되며, 형 

식별Net의 출력은 각각 4개(G, Vi, V2, C2)의 결과 

를 나타낸다.

그림 6. 전체신경망의 세부구성도

또한, 부분신경망의 각 자모 Net(Ci, Vi, V2, C2 

Net)에도 형식별로 블럭분할된 데이타가 각 형식의 

해당 자모 Net에 입력되고, 그 결과를 출력하게 된 

다. 예를들면, 그림7에서와 같이 1형식으로 블럭분할

입락문자 Cl Y1 V2 6
그림 7. 입력문자에 대해 형식별로 분할된 블럭그림 5. 다중신경망의 구성
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된 데이타는 1.형식을 구성하는 자모가 G과 Vi으로 

이루어져 있으므로 부분신 경 망중 Cl Net와 Vi Net에 

만 입력되고, 2형식으로 블럭분할된 데이타는 2형식 

을 구성하는 자모인 Ci, Vi, C?에 해당되는 Ci Net, 

Vi Net, C2 Net에 각각 입력되게 된다. 나머지 3, 4, 

5, 6형식의 경우도 같은 과정을 거쳐 해당 Net에 입 

력된다.

따라서, 최종 형식판정은 전체신경망의 출력결과 

와 부분신경망인 각 자모 Net의 출력결과와의 퍼지 

추론에 의해 형식판정이 이루어지게 된다.mm〕

W. 퍼지추론에 의한 형식판정

입력문자에 대해 최종적인 형식판정을 하기까지의 

세부과정도는 그림8과 같다.

그림8에서와 같이 최종적인 형식판정은 신경회로 

망의 출력결과를 이용한 퍼지추론에 의해 이루어지 

며 그 과정은 다음과 같다.

먼저 신경회로망의 출력결과는 각각 원하는 출력 

（교사데이타）에 대한 해당 정도를 나타내는 것으로 

서, 이를 기본으로 하여 신경회로망의 출력결과를 퍼 

지데이타로 사용한다.

형식판정을 위해 사용된 추론규칙은 다음과 같다•

규칙2 If Tivi = 1 and Vi — 1 Then Fi

2형식

규칙 1 If TZci = 1 and Ci = 1 Then F2 

규칙2 If Tjvi = 1 and Vj = 1 Then F2 

규칙3 If Tjc2= 1 and C2= 1 Then F2

3형식

규칙 1 If = 1 and Ci = 1 Then F3 

규칙2 If T3vi = 1 and Vi = 1 Then F3 

규칙3 If T3V2 — 1 and V2= 1 Then F3

6형식

규칙 1 If T&ci = 1 and Ci = 1 Then F& 

규칙2 If T6v2 = 1 and V2= 1 Then F6 

규칙3 If T&c2 = 1 and C2 = 1 Then F&

여기서 Tici, Tivi......  Tsci, TeV2> 丁切는 각각 전체

신경망중 1형식, 6형식Net의 Ci, Vi, V2) C2의

출력결과를 나타내며 G, Vi, V2, C2는 부분신경만 

중 각각 Ci, Vi, V2, CzNet의 출력결과를 나타낸다. 

또한 Fi，.… 珏는 1형식，…, 6형식으로의 판정결과 

를의 미 한다.

따라서 최종적인 형식판정은 주어진 추론규칙을 

이용하여 min, max의 합성연산에 의해 이루어진다.

1형식

규칙 1 If Tici = 1 and Ci = 1 Then

력

그림 8. 형식판정을 위한 세부과정도
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V. 실험및 고찰

실험에 사용된 입력문자는 빈도순에 따라 10명으 

로 부터 각각 60자씩 쓴 600자를 대 상으로 하고, 데 이 

타는 600dpi color scanner를 이용하여 수집하였다. 

수집된 입력영상은 64x64로 정규화된 후 세선화되 

었으며 그림9에 나타내었다. 실험은 sun spark 10 

workstation상에서 C언어로 수행되었으며, 실험시 

스템 구성도는 그림10에 나타내었다.

표 2. 형식판정 결과

판정 

입력
1형식 2형식 3형식 4형식 5형식 6형식

버 甘 。

(%)

1 형식 90 1 9 90

2형식 2 88 1 9 88

3형식 7 1 91 1 91

4형식 1 7 4 87 87

5형식 1 1 95 3 95

6형식 1 1 2 96 96

전 체 92.6

그림 9. 전처리 결과

알 수 있듯이 1, 3형식과 2, 4형식 그리고 5, 6형식 사 

이에서 오분류가 크게 발생하였으며, 이는 한글의 위 

상구조의 유사성에 기인한것으로 생각된다.

또한 본 실험에서는 제안된 방법에 있어서 1) 블럭 

분할의 타당성, 2) 다중신경망 구성의 타당성을 검증 

하기 위하여 블럭분할을 한 경우와 하지않은 경우,

그리고 신경회로망을 다중으로 구성한 경우와 그렇 

지 않은 경우로 나누어 비교, 실험한 결과 제안된 방

그림 10. 실험시스템 구성도

법의 타당성을 검증할 수 있었다. 표3에 본 방법과 비 

교 검토된 방법들과의 결과를 나타내었다.

표 3. 제안된 방법과 비교된 방법과의 판정결과(특정량 동일 )

블럭분할 전체신경망만 

사용

전체신경망과 

부분신경망사용

분류율 

(%)

제안된 방법
0 0 X 90.1

0 X ・ 0 92.6

비교된 방법］ X 0 X 85.7

비교돤 방법2 X X O 87.2

학습에 사용된 자모데이타는 쌍, 복자음을 포함한 

자음 24자와 모음 14자에 대한 10명분으로 하였다. 

본 연구에서 사용된 신경회로넝은 BP모델이며, 신경 

회로망의 구성은 표1과 같다.

표3에서 보면 전체신경망과 부분신경망의 결과를 

조합하여 판정하는것이 분류율의 향상에 도움이 됨 

을 알 수 있으며, 이는 신경회로망의 분류능력의 한 

계를 상호 보완하기 때문이라 생각된다.

그림11에 오분류된 결과의 예를 나타내었으며, 오 

표 1. 신경회로망의 구성

입력유니트 중간유니트 출력유니트 학습율 모멘텀

전체신경망 64 20 17
0.9 0.4

부분신경망 64 20 1

실험결과 얻어진 형식판정 결과는 표2와 같다.

표2에서 보면 전체 입력문자에 대한 분류율은 92.

6%이며, 세부적으로 살펴보면 다음과 같다. 표에서 그림 11. 오분류된 결과
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분류는 주로 자모가 접촉된 문자나 필기된 문장의 형 

태가 보편적인 형태를 벗어난 경우에 주로 발생하였 

다. 그림 11（a）는 3형식인 "귀”가 1형식으로, 그림11 

（b）는 3형식 ••의”가 2형식으로, 그림 11（c）는 2형식 

인 “협”이 1형식으로, 그림 11（d）는 5형식 "류”가 6형 

식으로 오분류된 경우이 다.

VI. 결 론

본 논문에서는 한글의 형식별 블럭분할을 이용한 

형식분류 방법에 대해 고찰하였다. 필기체 문자에서 

자소의 위치이동이나 접촉및 받침의 유무등에 따라 

발생하는 형식분류시의 문제점을 해소하기 위해 자 

모의 위치영역에 따라 적응적으로 변화하는 유연한 

븐럭분할 방법을 제안하고, 비교 실험을 통해 그 유 

효성을 확인하였다. 또한 다중신경망과 퍼지추론에 

의한 형식판정이 비교된 방법에 비해 우수함을 알 수 

있었다. 그러나 문자인식을 위한 전단계로서의 형식 

분류율이 92.6%는 미흡한 결과라 생각되며 분류율 

향상을 위한 좀더 효율적인 방법모색이 앞으로의 과 

제이다.
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