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요       약 

뉴스 내용과 증시의 상관관계에 대해서는 다양한 연구가 활발히 진행되었다. 이러한 연구들은 뉴

스 제목에 담긴 정보와 증시 변동 사이의 관계를 분석하여 유의미한 결과를 도출하였다. 그에 반해, 

직접적으로 드러나는 대중의 반응과 증시의 상관관계에 대해서는 상대적으로 연구가 부족한 실정이

다. 본 연구에서는 여러 시간 단위에서 대중들의 반응을 온라인 커뮤니티에서 추출하고, 감정 분석

을 통해 수치화 하여 분석한다. 이렇게 수치화 된 감정 데이터가 가상화폐 변동성과 관련이 있는지

에 대해 시간 단위 별 상관관계 분석을 통해 알아보고자 한다. 이를 통해 대중의 반응이 가상화폐 

시장에 미치는 영향을 실증적으로 분석하고, 가상화폐 시장에 대한 이해도를 높이는 데 기여할 수 

있을 것으로 기대한다. 

 

1. 서론 

2009 년에 처음 선보인 암호화폐인 비트코인은 수많

은 알트코인을 비롯한 모든 가상자산의 대표적인 상

징으로 자리 잡고 있다. 이러한 가상화폐의 인기는 

탈중앙화의 개념에서 비롯되었다. 2010 년 약 1 달러

였던 비트 코인 가격이 2024 년 7 월에는 55,000 달

러에 이를 만큼 놀라운 성장을 이뤘으나 가격 변동성 

또한 커지면서 비트코인의 가격을 예측하기 위한 연

구들이 진행되었다.[1] 또한 최근 몇 년 동안, 텍스

트에서 주관적인 정보를 추출하고 분석하기 위해 인

공지능 분야를 중심으로 감정 분석 또는 오피니언 마

이닝과 관련된 다양한 연구가 진행되었다. 이를 통해 

커뮤니티에서 대중들의 반응을 정량화된 수치로 확인

할 수 있다.[2] 이 연구에서는 커뮤니티와 같은 포럼 

사이트에서 나타나는 일련의 반응들이 투자 결정에 

대해 도움이 될 수 있는지 분석하고, 이를 통해 가상

화폐 시장에 대한 이해도를 높이는 것에 기여한다. 

 

2. KoBERT를 활용한 감성 분석 모델 

KoBERT 는 한국어 자연어 처리를 위한 BERT 

(Bidirectional Encoder Representations from 

Transformers) 모델이다.[3] KoBERT 는 

Transformer 아키텍처를 기반으로 한 한국어 사전학

습(pretraining) 방법을 사용하여 대량의 텍스트 데이

터로 학습되었다. 따라서 한국어 문장에서 단어, 형태

소, 구문 등 다양한 언어 단위를 이해하고, 문장의 의

미를 파악하는 데 유용하다. 본 연구에서는 문장 단

위의 토큰화를 위해 KoBERT 의 SentencePiece 토

크나이저를 이용하고, 임베딩된 값을 기준으로 긍정, 

부정, 중립을 판단하는 분류 모델을 생성하였다. 모델 

학습에 사용할 데이터로는 AI hub 에서 제공하는 감

성대화 말뭉치, 한국어 감정 정보가 포함된 단발성 

대화 데이터셋 텍스트 데이터를 사용한다. 해당 데이

터셋은 SNS 글, 온라인 댓글을 수집한, 감정 분석에 

특화된 대략 4 만개의 텍스트 데이터셋이다.  
 

<표 1> 새로운 라벨을 통해 분류를 단순화한 문장의 개수 

Emotion Sentences 

긍정 13,376 

부정 72,761 

중립 10,728 

표 1 은 각 감정에 대해 행복은 긍정으로, 슬픔, 분

노, 불안, 당황, 공포, 혐오는 부정으로, 중립과 논란

은 중립으로 다시 단순화하여 라벨링한 결과이다.  
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그리고 비트코인 변동성에 따른 사람들의 반응의 감

정을 수치화하기 위해, 대중의 반응을 텍스트로 확인

할 수 있는 데이터를 수집해야 한다. 이런 분석에는 

인터넷에 공개 되어있는 여러 커뮤니티나 언론 사이

트의 댓글을 참고할 수 있었다. 2 년 6 개월의 기간동

안 (2022 년 10 월~2024 년 4 월) 매일 30 개의 게시

글을 추출하여 샘플링을 진행하였다. 총 27,000 여개

의 게시글 제목을 추출하여 데이터셋을 확보하였다. 
 

<표 2> 게시글 제목 데이터 랜덤 추출 후 평가 

제목 Model Output Label 
만우절빔 나오면 웃길듯 [2.3624, -0.3815, -2.2404] 긍정 

요즘 어떻게 생각함 [-3.2294, 2.0991, 1.2889] 중립 
비트 산사람들 다 도망쳐라 [-3.6801, 1.8766, 2.0699] 부정 

 표 2 는 앞서 훈련한 모델에 대해 샘플 데이터를 감

정별로 추출한 문장에 대해 분류를 수행한 결과이다. 

텍스트에 내포된 개별 감정을 잘 분류하는 것을 확인

할 수 있다. 해당 모델을 기반으로 22,000 개의 문장

에 대해서 분류를 수행하고 상관 관계를 분석하였다. 
 

3. 상관 분석 

3.1 데이터 전처리 

주가 데이터와 같이, 가상화폐 데이터는 시계열로 

두고 봤을 때, 가격 및 거래량 모두 자기상관성을 가

지는 특징이 있다.[4] 이를 그대로 예측에 활용하면 

예측 범위가 너무 커지게 되어, 분석에 어려움을 겪

게 된다. 이를 해결하기 위해 선행적으로 차분을 진

행하여 가격 데이터를 변환할 필요가 있다. 또한, 그

림 1 과 같이 과거와 현재의 스케일 차이를 해결하기 

위해서, 모든 값에 대해 로그 변환을 진행한다. 또한, 

더 정확한 분석을 위해  Min-Max Scaling 방식의 

정규화를 수행하여 0 ~ 1 로 나타낸다.   
 

3.2 상관계수 분석 

위 데이터를 통해, 다양한 시간 단위에 대해서 상관 

분석을 진행하였다. 여기서는 일, 주, 월, 분기에 대해

서, 특정 시간의 감정 분석 결과 및 다음 시간에 대

한 감정 분석 데이터 간의 상관관계를 피어슨 상관계

수를 활용해 결과를 도출한다. 예를 들어, 지난주의 

커뮤니티 반응과 이번주의 비트코인 변동성의 관계를 

분석하는 것이다. 
<표 3> 시간 단위 별 상관 계수 및 p-value 

시간 단위(Unit) 상관 계수 p-value 

     분기 (Q) 0.36 0.35 

      월   (M) 0.37 0.05 

      주   (W) 0.19 0.04 

      일   (D) 0.01 0.76 

 표 3 은 시간 단위별로 특정 시간 단위에서의 감정 

분석 데이터 및 다음 시간 단위에서의 비트코인 가격 

데이터 간 상관 계수와 p-value 를 나타낸 것이다. 

흔히 유의미한 상관 관계를 도출하기 위해서는 p-
value 는 유의수준인 0.05 보다 작아야 하고, 상관 계

수는 0.2 보다 높아야 한다. 분기 단위의 분석에서는 

p-value 가 0.35 인데 이는 흔히 가설을 기각하는 기

준인 0.05 보다 훨씬 높다. 그러나 월별 분석의 p-
value 는 0.05 로, 유의 수준을 넘지 않는 모습을 보

인다. 따라서 분기보다 월별 분석이 상관 관계 분석

에서 보다 설득력 있는 자료임을 알 수 있다.  

 

4.  결론  

본 연구에서는 SentencePiece 를 활용한 토큰화 기

법과 트랜스포머 아키텍처 기반의 KoBERT 사전학습 

모델을 사용한 분류기를 활용하여, 커뮤니티 게시글 

제목에 따른 감정 분류 실험 및 가상화폐 변동성 데

이터 간의 상관 관계를 분석해보았다. 그 결과, 상관 

계수와 p-value 를 같이 확인했을 때 월 단위 분석에

서 어느정도 유의미한 양의 상관계수가 있음을 확인

할 수 있었다. 상관 계수는 인과 관계가 아닌, 각 변

인 사이의 상관 관계만을 확인하는 것이나, 현실 세

계에서는 주가 등과 같은 변인을 조작하기가 어려우

므로 이 연구를 통해 대중의 반응이 시장에 미치는 

영향을 분석함으로써 가상화폐 시장에 대한 이해도를 

높이는 데 기여할 수 있을 것으로 기대한다. 
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그림 1. 로그 변환 및 차분 과정을 거쳐 자기 상관성을 제거한 비트코인 가격 데이터의 시계열 그래프 
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