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1. 서론

패션 산업에서 전자상거래 플랫폼의 확산과 더불어 상

품 기획, 추천, 광고 등에 디지털 데이터의 중요성이 점

점 더 커지고 있다. 특히 이미지와 텍스트를 결합한 데

이터셋은 이미지 생성 모델을 통해 패션 상품을 기획하

거나, 캡션 생성 모델을 사용하여 아이템 설명 또는 광

고 문구를 자동으로 생성하는 데 활용될 수 있다. 그러

나 한국 패션 도메인에서는 패션 상품 이미지 수집이 비

교적 용이한 반면, 텍스트 설명이 이미지 형태로 제공되

는 경우가 많아 텍스트-이미지 병렬 데이터의 구축이 어

려운 실정이다.

본 연구는 한국 패션 도메인의 합성 데이터셋 

(Synthetic dataset)을 구축하는 것을 목표로 한다. 이

를 위해, 한국 패션 상품 이미지에 캡션 생성 모델을 적

용하여 설명문을 생성하거나, 해외 패션 도메인의 이미

지-키워드 병렬 데이터를 변환하여 한국 패션 도메인의 

특성에 맞는 텍스트-이미지 데이터로 전환하는 방식을 

사용한다. 이러한 합성 데이터셋은 향후 한국 패션 산업

에서 다양한 응용 프로그램에 활용될 수 있는 중요한 자

원이 될 것이다.

2. 관련 연구

Generative Adversarial Networks (GAN)[1] 및 

Diffusion Model[2]의 발달로 인해 텍스트-이미지 합성 

데이터셋 구축이 다양한 분야에서 활발히 활용되고 있

다. 이러한 합성 데이터셋은 이미지 분류, 이미지 인식 

등의 문제를 해결하는 데 기여하고 있으며, 특히 

few-shot 학습과 같은 저자원 환경에서 모델 사전학습에 

유용하다는 연구 결과가 있다[3][4]. 이러한 모델들은 

텍스트를 기반으로 고해상도의 이미지를 생성함으로써 

시각적 표현 학습에 중요한 역할을 하고 있다.

이미지 생성을 이외에, 이미지에서 텍스트를 생성하는 

이미지 캡션 생성 기술을 활용한 합성 데이터셋 구축 방

법도 존재한다. 이러한 데이터셋은 이미지 인식 및 분류 

모델을 훈련하는 데 사용될 수 있으며[5], 특히 저자원

(low resource) 환경에서 다국어 (multilingual) 멀티모

달 (multi-modal) 모델을 학습시키는 데 있어 이미지 캡

션 생성과 번역을 통한 합성 데이터 구축이 유효한 방법

으로 연구되고 있다[6].

3. 제안 방법

본 연구에서는 소규모로 구축된 한국 패션 텍스트-이

미지 데이터셋에 기반하여 비교적 대량으로 수집된 한국 

패션 이미지 데이터셋과 해외 패션 텍스트-이미지 데이

터셋을 변환하는 것으로 더 큰 규모의 패션 도메인 합성 

텍스트-이미지 데이터셋을 구축한다.

한국 패션 이미지 데이터셋에 대해서는 텍스트-이미지 

데이터셋을 사용한 이미지 캡션 생성 모델을 적용하는 

방법을 사용하고, 해외 패션 텍스트-이미지 데이터셋에 

대해서는 텍스트 데이터를 한국 패션 데이터 특징과 비

슷하게 변환하는 방법을 적용한다. (그림 1.)

3.1. 이미지 캡션 생성 (Image captioning)

보다 큰 규모로 구축된 한국 패션 이미지 데이터셋에 

대응되는 텍스트를 생성하기 위해, 본 연구에서는 이미

지 캡션 생성 모델을 적용하였다. 한국 패션 도메인의 

상품 설명은 일반적으로 색상, 재질, 착용 방식 등 다양

한 속성을 구체적이고 자세히 설명하는 긴 문장 형태로 
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고, 해외 패션 텍스트-이미지 데이터의 키워드 중심 설명 텍스트를 한국 패션 도메인 방식의 긴 문장형 
설명으로 변환하는 방법을 사용하였다. CLIP 임베딩을 활용한 데이터 품질 평가 결과, 합성 데이터셋의 
동일 상품 간의 유사도 및 비동일 상품간 유사도의 분포가 실제 데이터셋과 유사하게 나타났으며, 이는 
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서 패션 도메인의 텍스트-이미지 데이터를 확장하는 데 기여할 것 이다.
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그림 1. 합성 데이터 구축 방법 전체 구성

- 523 -



제36회 한글 및 한국어 정보처리 학술대회 논문집 (2024년)

제공되므로, 생성되는 캡션 역시 이러한 특징을 반영해

야 한다. 이를 위해 본 연구에서는 한국 패션 텍스트-이

미지 데이터를 사용하여 이미지 캡션 생성 모델을 

fine-tuning하여, 패션 텍스트의 특성을 더 잘 표현할 

수 있도록 조정하였다.

3.2. 설명 텍스트 변환 (keywords to sentence)

해외 패션 데이터의 경우 대규모로 수집된 텍스트-이

미지 병렬 데이터가 존재하나 텍스트 데이터의 구성이 

주로 키워드 목록과 같은 형식으로 간결하게 구성되어 

있어, 한국 패션 도메인의 긴 문장형 설명과는 차이가 

있다. 예를 들어 해외 데이터의 ‘blue jeas, cotton, 

slim fit’과 같은 키워드 목록 방식의 설명문은 

“These jeans are designed with a slim fit and made 

of cotton for a comfortable fit.” 같은 방식의 문장

형 텍스트로 변환되어야 한다. (그림 2)

따라서 본 연구에서는 이러한 키워드 목록을 문장형 

설명으로 변환하여 합성 데이터를 구축하는데 사용하였

다. 이를 위해 대규모 언어 모델(LLM)을 활용하여 문장

을 생성하였다. LLM은 자체적으로 키워드를 사용하는 문

장 생성이 가능하여 스타일 가이드를 위한 예시를 제공

하는 in-context learning을 하는 것으로 별도의 추가 

학습 없이 사용할 수 있다.

4. 데이터 구축

한국 패션 텍스트-이미지 데이터로 약 7600개 상품에 

대한 약 87K개의 상품 이미지가 수집되었고 각 상품에 

대한 설명 텍스트도 수집되어 구글 번역기1)를 통해 영

1) https://translate.google.com/

어로 번역되었다. 한국 패션 이미지 데이터로 약 23만개

의 상품 이미지가 수집되었다. 해외 패션 텍스트-이미지 

데이터로 약 7.2만개 상품에 대한 이미지 24.4만장이 수

집되었고 각 상품에 대한 설명 텍스트도 수집되었다.

이미지 캡션 생성을 위해 사용한 멀티모달 LLM은

Blip-2[7] 로 한국 패션 텍스트-이미지 데이터로 미세조

정되었다. 미세조정 단계의 학습에서 계산량을 줄이기 

위해 Low-Rank Adaptation (Lora)[8] 기법을 사용하였

다.

키워드 텍스트에서 문장생성을 위한 LLM은 llama [9] 

모델로, 최신 버전인 Llama3.1-8B-Instruct2) 모델을 사

용하였다.

5. 데이터 평가

데이터 품질을 평가하기 위해 CLIP 임베딩 

(Embedding) [10] 모델에 기반한 텍스트-이미지 연관성

을 계산하여 이미지에 걸맞는 텍스트가 생성되었는지를 

평가하였다. 각 이미지에 적절한 텍스트가 생성되었다면 

동일 패션 상품에 대한 각 임베딩 사이의 cosine 값이 

서로 다른 상품에서 나온 임베딩 사이의 값보다 클 것이

라 상정하였다.

구축된 데이터의 텍스트 길이가 긴 편임을 감안하여 

기본 CLIP 모델이 아닌 최근 공개된 Long-clip [11]모델

을 사용하였다. 적절한 계산량으로 평가하기 위해 전체 

임베딩 사이의 값을 계산하지 않고 상품 1000개를 임의

로 선정하여 상품당 이미지 2개와 설명에 대한 임베딩을 

가지고 유사도를 계산하였다.

계산한 대상 데이터셋은 다음 세가지이다. 기존 한국 

패션 텍스트-이미지 데이터셋 (이하 원천 데이터셋), 한

국 패션 이미지 데이터에 이미지 캡션 생성을 적용하여 

만든 합성 데이터셋 (이하 캡션 생성 데이터셋), 해외 

패션 텍스트-이미지 데이터에 텍스트 변환을 적용한 합

성 데이터셋 (이하 문장 생성 데이터셋)

측정된 유사도의 평균과 분산은 세 데이터셋에서 모두 

동일 상품의 임베딩간 유사도가 비동일 상품의 임베딩간 

유사도보다 크게 계산되었고 유사도의 분산은 모든 경우

에서 0.001 이하로 나타났다. (표1)

5. 결론

본 연구에서는 한국 패션 도메인에 맞춘 대규모 합성 

2) https://huggingface.co/meta-llama/Meta-Llama-3.1-8B-Instruct

그림 2 패션 상품에 대한 설명 텍스트 한국(좌)/해외(우)

데이터셋
동일 상품 비동일 상품
평균 분산 평균 분산

원천 0.204 0.0002 0.182 0.0002
캡션 생성 0.205 0.0004 0.182 0.0003
문장 생성 0.244 0.0007 0.172 0.0007

표 1. 이미지-텍스트 임베딩 유사도 통계
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텍스트-이미지 데이터셋을 구축하고 이를 평가하였다. 

소규모의 기존 한국 패션 텍스트-이미지 데이터셋을 바

탕으로, 이미지 캡션 생성 및 텍스트 변환을 통해 더 큰 

규모의 합성 데이터셋을 생성하는 방법론을 제안하였다. 

한국 패션 데이터의 특성상 긴 문장형 설명이 필요하다

는 점을 반영하여, 이미지 캡션 생성 모델을 미세조정하

였고, 해외 패션 데이터의 간단한 텍스트 설명을 한국 

패션 도메인의 스타일에 맞게 변환하였다.

데이터셋의 품질을 평가하기 위해 CLIP 임베딩 모델을 

기반으로 이미지와 텍스트 간의 연관성을 분석하였으며, 

실제 한국 패션 텍스트-이미지 데이터셋과 유사하게 동

일 상품 간의 유사도가 비동일 상품 간의 유사도보다 높

게 나타나는 것을 확인하였다. 이는 본 연구에서 구축한 

합성 데이터셋이 실제 데이터와 유사한 특징을 보이며, 

패션 도메인에서 활용 가능한 고품질의 데이터셋임을 시

사한다.

본 연구의 성과는 한국 패션 도메인에서 텍스트-이미

지 데이터를 확장하는 데 중요한 기여를 할 것으로 기대

된다. 특히, 저자원 환경에서 멀티모달 학습을 지원할 

수 있는 데이터셋을 제공함으로써, 패션 관련 애플리케

이션에서 이미지 캡션 생성, 추천 시스템, 이미지 분류 

등 다양한 연구와 산업적 응용에 활용될 수 있을 것이

다.

향후 연구에서는 생성된 합성 데이터셋을 기반으로 보

다 다양한 패션 아이템에 대해 세밀한 분석이 가능하도

록 데이터의 다양성을 확장하고, 최신의 이미지-텍스트 

모델을 추가적으로 활용하여 데이터 품질을 더욱 향상시

키는 연구를 진행할 예정이다.
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