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● 요   약 ●  

본 논문에서는 최근 반려동물 등록제가 확대되고 있는 바, 기존의 마이크로 칩 삽입 방법을 회피하고 반

려견 이미지를 통하여 개체를 인식하는 방법을 연구하였다. 반려견의 전체 이미지를 학습시켜 해당 개체를 

식별하는 지능형 시스템을 ResNet 알고리즘을 이용하여 구현하고, 수집된 반려견의 개체 사진을 학습시켜 

필요한 개체를 식별할 수 있도록 하였다. 

키워드: 반려견(dog), ResNet(Residual Nural Network), 개체 인식(object recognition)
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I. Introduction

최근 동물병원에서는 반려견의 질병 처치 또는 진료를 위한 검사에

서 MRI 장비를 사용하는 경우가 늘고 있으며, 이 MRI 장비를 사용하는 

경우에 몸속에 내장된 마이크로 칩의 제거가 필수적이다. 이 칩의 

제거를 위해 수술이 필요하기 때문에 진료에 많은 차질이 생기며, 

보호자들도 칩 삽입에 대한 거부감이 크다. 따라서 반려동물의 등록을 

반려견의 안면 위주의 사진을 통해 식별할 수 있도록 하는 인공지능 

기술을 적용한 개체식별 시스템을 개발하였다.

II. Preliminaries

1. Related works

1.1 국내 동향

최근 반려견의 개체 인식과 관련된 방법으로 비문(코의 문양)을 

통해 인식하는 방법이 제시되어 있다. 그러나 이 방법은 반려견이 

노화되는 과정에서 비문의 모양이 변하거나 인식 불가능한 상태가 

발생할 확률이 높아 장기적으로는 적절하지 않다. 특히 반려견의 

비문 촬영이 매우 어렵고 작은 문양을 정확히 촬영하기 위해서는 

반려견을 고정시킬 필요가 있다,

현재 이 비문 방식을 제시한 국내기업이 2022 CES에서 소개된 

바 있다(Fig. 1).

Fig. 1. The case of dog Nose-print recognition
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III. The Proposed Scheme

1. Applied Algorithm

본 논문에서는 반려견을 인식하기 위한 딥러닝 알고리즘으로 

ResNet(Residual neural network)[1-5]을 이용하였다. 일반적으로 

이미지 처리에 적합한 ResNet 방법을 이용하여 반려견 식별을 위한 

학습을 진행하였다.

훈련된 ResNet 모델의 성능은 혼동 행렬, 정밀도, 재현율, F1 

점수 및 분류 정확도를 사용하여 평가되어지는데, 신경망의 레이어가 

커지면 데이터를 학습시키기 어렵다는 vanishing 문제를 극복하기 

위해 사용하였다.

2. Experiment results

2.1 실험 조건

동일 반려견 1마리당 100장의 사진으로 100마리의 강아지를 대상

으로 10,000장의 이미지를 8:2 비율로 분할하여 전이 학습 모델을 

이용한 딥러닝 학습을 통한 개체 인식을 적용하였다(Fig. 2).

Fig. 2. Transfer Learning model

2.2 실험 및 결과 분석

수집된 10,000장의 각 이미지들에 대하여 레이블링을 전혀 하지 

않은 상태로 ResNet34 모델을 적용하고, 학습 횟수(epoch) 70을 

설정하여 Colab으로 학습을 진행하였다.

      (a)                 (b)                (c)

Fig. 3. The result of running dog recognition

Fig 3(a)의 이미지와 일치 정확도는 100%로 측정되었으며, (b)의 

경우는 99.99%이며, (c)의 경우는 49.09%로 측정되었다. ©의 경우는 

반려견의 전체 이미지 보다는 일부가 사람에 의해 가려진 형태로 

되어 정확도가 낮아진 것을 알 수 있다. 

Table 1에서는 수집된 데이터에 대해 80%를 학습에 사용하고 

20%의 이미지 데이터를 인식시켜본 결과 전체 인식률의 평균값을 

보였다. 

Data Set
Performance

(accuracy)
Backbone

collected data set 93.89 % Colab

Table 1. Performance of dog recognition

IV. Conclusions

딥러닝 학습을 통한 개체 인식의 분석 결과 모색 색상과 모습이 

비슷하고 특징이 크게 차이가 나지 않는 반려견에서는 인식률이 

다소 저하되었으나 전체적으로 인식률이 높아 비문 인식 전에 전체 

개체 인식을 거쳐 그룹을 발췌한 후, 비문 인식을 적용하는 방법도 

고려해 볼 수 있을 것으로 보인다.

향후 연구로는 ResNet34 모델과 다른 모델을 적용하여 비교해보고

자 한다.
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