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● 요   약 ●  

본 논문에서는 국내 합법 사행산업의 가장 큰 비중을 차지하는 경마에 대한 데이터 분석 모델을 제공하여 

건전한 국민 여가 스포츠로 인식 개선을 제안한다. 고배당을 강조하는 경마 예측론이 성행하며 경마가 스포츠

가 아닌 도박에 가깝다는 부정적 이미지를 개선하고자 부모마의 수득 상금을 이용한 순위 분석 모델을 제공 

한다. 현재 국내 경마 경기는 서울, 부산, 제주에서 개최되며, 이 중 서울 지역 경마 데이터를 분석 데이터로 

하였다. 분석에 이용한 데이터는 2019년 3월부터 2022년 3월까지의 경주 성적, 경주마 정보, 부모마 수득상

금을 이용하였다. 분석에는 선형 회귀 모형, 랜덤 포레스트 회귀 모형 (Breiman, 2001)을 이용하였다. 분석은 

Python 을 이용하였으며, Python에서 제공하는 다양한 라이브러리를 이용하여 크롤링, 전처리, 분석하였다.
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I. Introduction

2019년 사행산업통합감독위원회에서 제공하는 자료에 따르면 매

출액을 기준으로 경마는 국내 합법 사행산업의 매출액의 32.4% 

비중인 가장 큰 비중을 차지했다. 그러나 2020년 코로나 영향으로 

체육진흥 투표권(38%)과 복권(42.1%)에 뒤를 이은 8.5% 비중을 

차지하며 3위에 머물렀다. 파이썬을 이용한 선형회귀, 랜덤포레스트 

회귀 분석으로 경마 순위 예측 모델을 제공하고 이를 통해 참여자들의 

정보 활용성이 높아지고 합리적인 예측이 가능해짐으로써 경마가 

건전한 국민 여가 스포츠로서의 기능을 할 수 있도록 한다.

II. Preliminaries

자료 수집에 있어 본 연구에 필요한 데이터 수집 방법은 크롤링이다. 

크롤링에서 정적 url 부분은 Python 라이브러리인 BeautifulSoup를 

이용하며 동적 url 부분은 Selenium을 이용하여 Xpath와 css Selector 

정보를 추출한다[1]. 본 연구에서 진행 할 분석 방법은 부모마 수득 

상금에 따른 순위 예측으로 회귀 분석이 필요하며 분석에는 최근 

선형 회귀 모형, 랜덤포레스트 모형을 이용하는 추세이다[2]. 

III. The Proposed Scheme

본 연구에 사용할 데이터는 한국마사회(www.kra.co.kr)에서 제공

하는 경주마 정보, 부모마 정보, 부모마 수득상금 데이터이며 크롤링을 

이용해 수집한 데이터를 Pandas와 Mysql Database에 저장하며 

데이터 병합을 완료하여 총 30370개의 데이터를 수집하였다. 

출전 취소 등 순위 column의 결측치가 있는 639개의 행을 제거 

했으며, 부모마 수득 상금 중 원화 단위가 아닌 USD, JPY 등의 

해외 수득 상금은 서울외국환중개 기준 2019년~2021년의 평균 환율 

데이터를 적용해 원화 단위로 변경했다. 회귀 분석에 사용할 라이브러

리인 scikit-learn 라이브러리에선 모든 feature를 수치화 해야하기 

때문에 문자열 제거 후 float 타입으로 변환하였다. Fig. 1. 과같이 

전처리가 끝난 데이터는 csv 형식으로 저장 및 관리하였다.
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Fig. 1. Processed data for analysis

분석에 들어가기에 앞서 2019월 3월~2021년도 데이터를 train 

set, 2022년 1월~3월 데이터를 test set으로 분리하였다[3]. 첫번째로, 

부모마 총 수득 상금에 따른 순위를 선형 회귀로 분석하였다. 선형 

회귀 시 상관관계가 없었으며 수득 상금을 상.중.하 단계로 binning 

하여 선형 회귀, Fig. 2. 을 보면 6단계로 binning 하여 선형 회귀 

한 결과도 상관관계가 없다는 결론이 나왔다[4]. 두번째로, 부마 수득 

상금에 따른 순위를 선형 회귀로 분석 하였으며 이 또한 상관관계가 

없다. 세번째로, 모마 수득 상금에 따른 순위를 선형 회귀 분석 결과 

상관관계가 높진 않지만 유의미 하다는 결론이 나왔으며 랜덤 포레스

트 분석 결과 Fig. 3.의 결과 하단부, 0.22의 상관관계가 도출됐다[5].

Fig. 2. Total amount of prize money by binning step 6

Fig. 3. Random Forest based on mother's horse prize money

IV. Conclusions

부모마 수득 상금과 순위와의 상관관계가 높진 않지만 모마 수득 

상금에 따른 순위는 랜덤 포레스트 결과 0.22의 상관관계가 도출된 

것으로 보아 부마에 비해 모마와 경주마의 성적이 더 관계가 있는 

것으로 보인다. 순위를 예측하는 데 있어서 기수 성적, 경주 말의 

성적뿐만 아니라 다양한 데이터를 활용해 분석 모델을 제공함으로써 

경마 순위 예측에 도움을 줄 수 있으나 본 연구를 토대로 향후 다양한 

분석 방법을 적용할 예정이다.
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