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요    약 : 본 연구는 자율운항 선박의 원격 고장 진단 기법 개발의 일부로 수행되었다. 특히, 엔진 연료 계통 장비로부터 계측된 시계열 데이터

로부터 상태 진단을 한 알고리즘 구  결과를 제시하 다. 엔진 연료 펌 와 청정기를 가진 육상 실험 장비로부터 진동 시계열 데이터 계측

하 으며, 이상 감지, 고장 분류  고장 측이 가능한 심층 학습(Deep Learning)  기계 학습(Machine Learning) 알고리즘을 구 하 다. 육

상 실험 장비에 고장 유형 별로 인 인 고장을 발생시켜 특징 인 진동 신호를 계측하여, 인공 지능 학습에 이용하 다. 계측된 신호 데이터

는 선행 발생한 사건의 신호가 후행 사건에 향을 미치는 특성을 가지고 있으므로, 시계열에 내포된 고장 상태는 시간 간의 선후 종속성을 반

할 수 있는 학습 알고리즘을 제시하 다. 고장 사건의 시간 종속성을 반 할 수 있도록 순환(Recurrent) 계열의 RNN(Recurrent Neural 

Networks), LSTM(Long Short-Term Memory models)의 모델과 합성곱 연산 (Convolution Neural Network)을 기반으로 하는 Conv1D 모델

을 용하여 측 정확성을 비교하 다. 특히, 합성곱 계열의 RNN LSTM 모델이 고차원의 순차  자연어 언어 처리에 장 을 보이는 모델임

을 착안하여, 신호의 시간 종속성을 학습에 반 할 수 있는 합성곱 계열의 Conv1 알고리즘을 고장 측에 사용하 다. 한 기계 학습 모델의 

효율성을 감안하여 XGBoost를 추가로 용하여 고장 측을 시도하 다. 최종 으로 연료 펌 와 청정기의 진동 신호로부터 Conv1D 모델과 

XGBoost 모델의 고장 측 성능 결과를 비교하 다
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