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요       약 

한국 문학이 세계로 뻗어나감에 따라 해외 시장에서 자리를 잡는 것이 중요해진 시점이다. 본 

연구에서는 2016 년도부터 2020 년도까지 최근 5 년간 해외 출간된 도서들 중에서 굿셀러로 분류되

는 누적 5 천부 이상 판매 여부를 예측하고자 했다. 굿셀러로 분류되는 도서는 전체 번역 도서 중 

적은 비율을 차지하여 데이터 불균형이 발생하였으며, 본 연구에서는 SMOTE 기법과 앙상블 알고리

즘을 적용하여 데이터 불균형 문제를 해결하였다. 그 결과, 데이터 클래스 비율이 1:1 에 가까울수록 

성능 개선 효과가 나타났으며 LightGBM 모델이 99.83%의 AUC 값을 얻어 다른 앙상블 알고리즘에 

비해 가장 좋은 예측 성능을 보임을 검증하였다. 또한 누적 5 천부 이상 판매 여부 예측에 있어 큰 

영향을 미치는 변수로는 작가가 가장 중요한 요인으로 나타났으며 출간 국가, 그리고 평점 평균, 평

점 참여자 수 같은 온라인 요인도 판매 예측에 유의미한 변수로 나타난 것을 확인할 수 있었다. 

 

 

 

1. 서론 

 

 해외에서 한국 문화의 인기가 높아지는 가운데 

한국 문학도 다양한 문화권에서 주목받고 있다. 한국

문학번역원에 따르면 한국 문학은 연평균 10%의 증

가세를 보이고 있고 최근 번역원의 전체 지원건수 가

운데 해외출판사가 한국문학 번역/출판을 일괄 신청

하는 비중이 80%에 달한다. 이는 해외에서 한국문학

을 출간하려는 자생적 수요가 증가했음을 나타낸다. 

달리 말하면 이제 한국문학이 “문학 한류”의 초입에 

서 있다고도 볼 수 있다. [1] 현재 해외시장에서의 늘

어가는 수요에 부응하는 전략이 필요한 상황인만큼, 

앞으로 해외 출간될 도서에 대한 판매량의 예측은 매

우 중요하다. 따라서 본 연구는 한국문학번역원에서 

진행한 해외 출간도서 판매현황 조사를 통해 누적된 

데이터를 토대로, 리뷰, 작가, 책 정보를 수집해 한국 

문학 도서의 해외 판매 부수를 예측하기 위한 모델을 

제시하고자 한다. 

 본 연구에서는 한국문학번역원에서 제공받은 최

근 5 년(2016~2020 년) 누적 5 천 부가 판매된 해외 출

간도서 데이터를 종속변수로 활용해 누적 5 천부 판

매 여부 예측 모델을 제작했다. 5 천부를 기준으로 삼

은 이유는 한국 문학 번역원의 “국내도서 초판 부수

가 2 천~3 천 부 내외인 점을 고려, 판매부수 5 천 부

는 해당 도서가 평균적인 초판 부수 이상 판매되었음

을 보여주고 현지의 꾸준한 수요를 확인할 수 있는 

지표로 볼 수 있다.”는 의견에 기반한다.  

해당 데이터의 클래스가 약 1: 24.1 비율의 불

균형 데이터인 관계로 Synthetic Minority Over-Sampling 

Technique(SMOTE) [2] 기법과 앙상블 알고리즘 [3]을 

적용해 데이터 불균형 문제를 개선하고자 했다. 앙상

블 알고리즘으로 Xgboost [4], GradientBoosting [5], 

Adaboost [6], Lightgbm [7], randomforest [8]를 적용해서 

예측해본 결과, SMOTE 가 데이터 불균형 문제를 크게 

개선하고 Lightgbm 이 다른 알고리즘과 비교하여 예
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측 성능이 우수함을 보였다.  

최종 선정 모델은 SMOTE 로 클래스의 비율을 

1:1 로 조정해 LightGBM 으로 학습시킨 모델로, 

AUROC 값이 99.83%로 나타났다. 또한 어떤 요인들

이 예측에 영향을 미쳤는지 분석한 결과, 작가의 해

외 출간 횟수와 상위 출판 시장 규모를 가진 국가로

의 출간, 평점평균, 평점 참여자수가 중요한 특징으로 

확인되었다. 본 연구를 통해 앞으로 해외 출간될 국

내 도서의 해외 경쟁력을 예측해볼 수 있고 더 나아

가 보완하거나 필요한 요소를 인지하는 과정에 활용 

가능하여 한국 문학의 해외 시장 성장을 넓힐 수 있

는 발판이 될 것으로 기대된다. 

 논문의 구성은 다음과 같다. 2 장에서는 데이터 

수집 및 전처리에 대해 다룬다. 3 장에서는 예측 모형

을 제시하고 4 장에서 모형의 예측 성능을 비교 평가

한다. 마지막 5 장에서는 본 연구의 결론과 시사점을 

제시한다. 

 

2. 데이터 수집 및 전처리  

 

 본 연구에서는 아마존(https://www.amazon.com/)과 

굿리즈(https://www.goodreads.com/) 사이트에 등록이 되

어있는 2016~2020 년 한국문학번역원의 지원으로 해

외 출간된 도서 총 578 종을 대상으로 하였다. 도서 

정보와 작가 정보는 DLKL(Digital Library of Korean 

Literature, https://library.ltikorea.or.kr/)에서 크롤링하여 

수집하였으며, 아마존과 굿리즈에서 평점 정보와 

2022 년 4 월 16 일까지 등록된 리뷰 총 26105 개를 크

롤링하였다. 수상내역은 한국 문학 번역원으로부터 

한국 문학 국제 수상 성과 자료를 전달받았다.  

 아마존과 굿리즈에서 크롤링한 데이터를 바탕으

로 책 별로 평점 평균과 분산, 평점 참여자 수, 리뷰 

수, 리뷰의 추천 수 등을 계산했다.  긴 리뷰 비율은 

각 리뷰의 글자 수를 계산하여 전체 분포를 확인, 3

분위 수 이상을 긴 리뷰의 기준으로 정하여 작품별로 

긴 리뷰의 비율을 구했다. 번역점수는 전체 리뷰 중 

번역 관련 평이 포함된 문장들만 추출해 Vader nltk 로 

감성분석을 진행한 뒤, 작품별로 compound 점수의 평

균으로 번역 점수를 부여했다. 번역 점수가 부여되지 

않은 결측치의 경우 번역에 관한 호평/혹평 모두 존

재하지 않았다는 뜻이므로 평균값을 부여했다.  

도서의 긍정/부정 리뷰의 비율은 문맥 고려가 가능

한 언어 처리 모델인 Bidirectional Encoder 

Representations from Transformers(BERT) [9]를 이용했다. 

1 점 리뷰를 부정, 5 점 리뷰를 긍정으로 분류한 학습 

데이터로 파인 튜닝(batch_size=8, max_length=400)을 

진행했으며, 그 결과 0.9644 의 예측 정확도를 보였다. 

파인튜닝된 모델로 나머지 데이터에도 긍정/부정 라

벨링을 진행해 각 도서의 긍정 및 부정 리뷰 비율을 

구하였다. 

 DLKL 에서 크롤링한 데이터를 활용해 작품 별 

번역 출간 수를 구했으며, 작가 해외 출간 횟수는 작

가가 여러 명인 책의 경우, 가장 많이 해외에 출간한 

작가를 기준으로 입력했다. 출판 시장 규모 상위 국

가 출간 점수는 세계 지적 재산권 기구(WIPO)의 

<World Intellectual Property Indicators 2021> 보고서를 참

고하여 2020 년 연 수익을 기준으로 세계 출판 시장

에서의 각 나라의 점유율을 계산하고, 상위 10 개국을 

구했다. 그리고 상위 10 개국에 출간되었을 때마다 점

유율을 점수를 주어 합산해 출판 시장 규모 상위 국

가 출간 점수를 구했다. 

 

3. 모델 생성 

 

 본 연구에서 사용된 누적 5 천부 이상 판매된 해

외 출간 도서 데이터의 개수는 23 개이고, 그렇지 않

은 데이터의 개수는 555 개로, 약 24 배 차이가 나는 

불균형 데이터인 것을 알 수 있다. 불균형 데이터에 

적용된 경우는 종속 변수의 균형을 맞추도록 데이터

의 전처리 과정과 함께 앙상블 기법을 사용한 경우에

서 분류모형이 효과적으로 적합된다는 사실이 알려져 

있다. [10][11][12]  

본 연구에서는, 데이터 불균형 문제를 해결하기 

위해 SMOTE 기법을 적용한 데이터에 앙상블 알고리

즘을 적용해 모델을 제작했다. 데이터 균형 비율에 

따른 분류 결과를 비교하기 위해 각 범주의 데이터를 

1:10, 1:5, 1:4, 1:2, 1:1 로 각각 구성해 진행하였으며, 앙

상블 기법으로는 대표적인 부스팅 알고리즘인 

Xgboost, GradientBoosting, Adaboost, Lightgbm 과 배깅 

방법을 사용한 결정 트리의 앙상블 알고리즘인 

randomforest 을 적용하여 예측 성능이 가장 뛰어난 최

적의 모델을 찾고자 했다. 성능 평가는 5 겹 교차검증

을 진행하여 다수 범주와 소수 범주 모두의 정확도를 

고려할 수 있는 AUROC 를 사용하였다. 

 

4. 실험결과 

 

그림 1 은 클래스 구성 비율과 적용한 모델 별로 5 겹 

교차 검증으로 평가한 성능을 비교한 그래프이다. 성

능을 비교한 결과, SMOTE 기법을 적용해 각 범주 데

이터의 비율을 1:1 에 가깝게 만들수록 모든 모델에서 

전반적으로 예측 성과가 눈에 띄게 높아지는 것을 확

인할 수 있었다. 또한, 모든 클래스 비율에서 

Adaboost 모델의 성능이 가장 떨어졌으며, 클래스 비
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율이 1:5 비율로 구성했을 때부터 Lightgbm 의 성능이 

타 알고리즘과 비교해 성능이 가장 높게 나타났다. 

 

 

(그림 1) 클래스 구성 비율별 성능 평가 

 그림 2 는 SMOTE 를 적용 안 한 모델의 성능과 

데이터의 비율을 1:1 로 조정한 모델의 성능을 비교한 

그래프이다. SMOTE 기법을 사용해 데이터 불균형 문

제를 해결한 것이 예측 성능을 크게 높였음을 확인할 

수 있었다. 최종적으로는 클래스의 비율을 1:1 로 조

정하여 Lightgbm 을 통해 예측한 결과가 0.9983 의 

AUROC 값으로 가장 좋은 성능을 나타냄을 알 수 있

었다.  

 

 

(그림 2) SMOTE 적용 유무에 따른 성능평가 

 그림 3 은 최종 선택된 lightgbm 모형의 변수 중

요도 결과이다. 그래프를 보면 해외에서의 누적 5 천

부 이상 판매 여부를 예측하는 데 가장 중요한 변수

는 작가의 해외 출간 횟수이다. 그 다음은 상위 출판 

시장 규모를 가진 국가로의 출간, 평점평균, 평점 참

여자수가 중요한 특징으로 확인되었다. 번역에 대한 

만족도나 긴 리뷰의 비율 역시 예측에 있어서 적지 

않은 영향을 미친 중요 변수로 나타났다. 그리고 반

대로 작품의 수상 여부는 영향이 미미한 것으로 확인

되었다. 

 

 

(그림 3) 최종 모델의 변수 중요도 

 

5. 결론 

 

 

 본 논문에서는 웹 크롤링을 기반으로 수집한 리뷰 

및 책, 작가 관련 정보 데이터를 기반으로 한국 문학 

번역본의 해외 경쟁력을 예측 모델을 제안하였다. 

SMOTE 를 이용해 여러 샘플링 비율을 적용하고 여러 

가지 앙상블 모델을 사용하여 성능을 확인한 결과, 

소수 클래스의 데이터를 확장시키는 오버샘플링 방법

과 함께 앙상블 기법을 사용하는 것이 그렇지 않은 

경우보다 더 높은 성능을 얻었으며, 데이터 불균형 

문제도 해결할 수 있음을 확인할 수 있었다. 그리고 

최종적으로 선택된 모델은 클래스의 비율을 1:1 로 조

정해 LightGBM 으로 학습시킨 모델이며, 성능 결과는 

99.83%의 AUROC 로 우수한 성과를 보였음을 확인했

다.  

또한 중요도 그래프를 통해, 작가의 인지도가 해외 

판매에 있어 가장 큰 요인이라는 것을 알 수 있었다. 
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출간된 국가의 출판시장 규모와 평점과 같은 온라인 

요소도 도서의 해외판매를 예측하는 데 영향력이 있

음을 확인할 수 있었다. 그리고 번역의 질 역시 중요

한 요소로 밝혀졌다. 해외 출간에 있어서 저자의 의

도를 살리고 해당 국가 독자들에게도 잘 전달되도록 

번역하는 일이 실제 판매 예측에도 영향력이 있음을 

확인할 수 있었다.  

제안한 모델은 국내 도서의 해외 출간에 있어서 필

요한 요소를 인지하는 과정에 활용하여 해외에서의 

한국 문학의 성장에 도움을 줄 수 있을 것으로 기대

한다. 앞으로 지속적인 해외 출간 판매현황 조사와, 

더 다양한 데이터를 활용해 심층적인 분석을 한다면 

해외 시장에서의 한국 문학의 경쟁력에 있어 큰 기여

를 할 수 있을 것으로 기대된다.  

본 연구에서는 불균형 데이터의 클래스의 비율을 

맞추는 전처리 과정과 함께 적용했을 때 큰 효과를 

볼 수 있는 것으로 알려져 있는 앙상블 알고리즘만을 

적용하여 연구를 진행했다. 향후 연구에서는 앙상블 

알고리즘뿐만 아니라 신경망 계열의 모델을 비롯한 

여러 알고리즘을 적용해 실험을 진행할 것이다. 또한 

변수 조합과 하이퍼파라미터 조절을 달리해서 성능을 

비교해볼 예정이다.  
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