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7] A8t (machine learning) ATl o3¢ AlZxE Valiant (1984)9] PAC(probably
approximately correct) 8t% ¥ @(learning model) ©|™, Kearns 3} Valiant (1994) & H&o2
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HoE CART ul 7 2oy o of ] CART uj 7 nag
connect4 0.307 0.296 0.225 crx 0.166 0.138 0.147
krkopt 0.609 0.597 0.541 balance 0.226 0.162 0.200
letter 0.147 0.074 0.039 ionosphere 0.102 0.081 0.120
led7 0.273 0.267 0.270 cleve 0.226 0.207 0.215
krvskp 0.063 0.057 0.024 heart 0.245 0.200 0.206
splice 0.070 0.06 0.050 glass 0.257 0.173 0.200
segmentation 0.030 0.03 0.010 sonar 0.295 0.254 0.223
car 0.080 0.065 0.028 auto 0.244 0.209 0.187
dna 0.280 0.300 0.330 wine 0.062 0.047 0.071
german 0.310 0.251 0.254 hepatities 0.233 0.189 0.217
promoter 0.141 0.101 0.065 iris 0.069 0.064 0.062
vehicle 0.305 0.258 0.223 Z00 0.127 0.110 0.094
breasts 0.072 0.043 0.051 labor 0.165 0.105 0.183
austra 0.173 0.141 0.144
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austra 690 2 14 043 057 x| 0 hepatities 155 2 19 032 068 o | O
auto 205 5 25 06 04 o 1 | ionosphere 351 2 A 1 0 x1{0
balance 625 1 4 0 1 x| 0 iris 150 3 4 1 0 x (|1
breasts 699 6 9 0 1 x]0 krkopt 28056 17 6 0 1 x} 1
car 134 4 6 0 1 x| 1 krvskp 3196 2 36 0 1 x| 1
cleve 303 5 13 038 062 o{ O labor 57 2 16 05 05 0|0
connect-4| 67557 3 42 0 1 xi1 led? 3200 9 7 0 1 x| 0
crx 690 2 15 04 0600 letter 20000 26 16 1 0 x| 1
dna 1000 3 180 0 1o0)0 promoter 936 2 57 0 1 x1 1
german | 1000 2 20 035 065 x| O [segmentation| 2310 7 19 1 0 x| 1
glass 214 7 9 1 0x] 0 sonar 208 2 60 1 0 x 1
heart 270 2 13 046 054 x| O splice 3190 3 60 0 1 x 1
vehicle 846 4 18 1 0 x1{1 700 101 7 16 0 1 x 1
wine 178 3 13 1 0x{0|+x0mMA 1:524
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