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A. Appendix
7B 4 o
a MAL) < MALNE), MARfr) < X080 or
AALL) < MARE), MAL) - MALE) * 003 < Xt}
A PMALE < AMAWE Xt < MALD - MAL(L) * 003
v MAn(E) < MALE, X(t) < MAL) or
MAn(t} < MAGE) |, Xit) < AfAS1) + MAL8) » 6.03
R MAAL < MAGE , MARE + MAL ) = 003 < Xt}
| MAE) < MALL
O | MAa(t) < MALE
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